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Abstrakt

Nazev prace: Odhalovani dezinformacnich zprav na zéklad¢ kvantifikovatelnych vlastnosti
textu

Autor prace: Bc. Jan Fiedler

Vedouci prace: Mgr. Cudmila Lackova, Ph.D.
Pocet stran a znaku: 112, 123 187

Pocet priloh: 3

Abstrakt: Tato prace se zabyva odhalovanim dezinformacnich zprav na zaklad¢ kvantifikova-
telnych textovych vlastnosti. V prvni ¢asti prace je popsan pojem dezinformace a pojmy s nim
spojené jako napiiklad manipulace ¢i fake news (faleSné zpravy). Predstaveny jsou zde tech-
niky, které jsou vyuzivany pro manipulaci, v dal$i ¢asti jsou pak navrzeny vlastnosti, které by
mohly tyto manipulaéni techniky detekovat v textu. Dale je zméfena hodnota zkoumanych
vlastnosti na vzorku 240 ¢lanki z dezinformacnich a nedezinformacnich webl pomoci nastroja
R a UDPipe. Na vysledné hodnoty kazdé vlastnosti je aplikovana binarni logisticka regrese pro
zjisténi, zda je dand vlastnost pro zafazeni ¢lankli do kategorie dezinformacni a nedezinfor-
macni signifikantni. Vysledky jednotlivych modell logistické regrese jsou pak popsany a in-
terpretovany. Zaver obsahuje zamysleni, pro¢ jsou nekteré zkoumané vlastnosti pro zatazeni
¢lanki signifikantni a nékteré ne.

Kli¢ova slova: dezinformace, fake news, R, UDPipe, logisticka regrese



Abstract

Title: Detection of disinformation based on quantifiable text features
Author: Bc. Jan Fiedler

Supervisor: Mgr. Cudmila Lackova, Ph.D.

Number of pages and characters: 112, 123 187

Number of appendices: 3

Abstract: This thesis deals with detecting disinformation based on quantifiable textual features.
The first part of the paper describes the concept of disinformation and related concepts such as
manipulation or fake news. Techniques that are used for manipulation are introduced, and in
the next section, properties that could detect these manipulation techniques in text are proposed.
Furthermore, the value of the investigated features is measured on a sample of 240 articles from
disinformation and non-disinformation websites using R and UDPipe. Binary logistic regres-
sion is applied to the resulting values of each feature to determine whether the feature is signif-
icant for classifying articles as disinformation or non-disinformation. The results of each lo-
gistic regression model are then described and interpreted. The conclusion includes a reflection
on why some of the characteristics examined are significant and some are not for the classifi-
cation of articles.
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Uvod

V této praci se budeme vénovat odhalovani dezinformacnich zprav na zéklad¢ kvantifikovatel-
nych vlastnosti textu pomoci jazyku R a aplikace logistické regrese.

Dezinformace, tedy umysin¢ sifené nepravdivé informace, byly vyuZzivany napfic¢ historii, a to
napiiklad pro ziskani vyhody na bojisti, nicméné k jejich rozmachu doslo az ve 20. stoleti, kdy
jej hojné vyuzivaly riizné totalitni rezimy k upevnéni moci. Nejvice se vSak zacaly Sifit az
V soucasnosti v dobé internetu, a to ve formé rtiznych popla$nych zprav (hoaxt) nebo falesnych
zprav (fake news). Praveé internet umoznil téméf neomezené Siteni dezinformaci.

Prave kvili tomuto Sifeni je nutné hledat feSeni, jak by se daly dezinformace rozlisit co nej-
rychleji, proto se v praci pokusime nalézt takové vlastnosti, které by mohly byt pro toto rozliSeni
vyznamné a zaroven by je bylo mozné ziskat strojové.

V prvni Cast prace bude pfedstavena definice manipulace a popsani riiznych manipulacnich
technik, budou zde uvedeny ptiklady logickych manipulaci a psychologickych manipulaci, tedy
manipulace, které jsou zneuzivany obecné v jakékoliv komunikaci. Déle také budou ptedsta-
veny manipulace, které se vyskytuji konkrétné v oblasti médiich jako naptiklad zvefejnovani
neovétenych informaci nebo vyuzivani manipulujicich titulkt. Rtizné manipulace a manipu-
la¢ni techniky pak budou hrat roli pfi vybéru zkoumanych vlastnosti.

Druha c¢ast prace bude zamétena na samotnou analyzu, bude se zabyvat otazkou, zda Ize na
zaklad¢€ ndmi vybranych textovych vlastnosti rozlisit ¢lanky pochazeji z dezinformacnich a ne-
dezinformac¢nich médii. Do analyzy budou zahrnuty ¢tyii dezinformacni weby a Ctyti nedezin-
formacni, z kazdého webu pak bude vybrano 30 ¢lankt, celkovy vzorek tedy bude 240 ¢lankd.

Mezi zkoumanymi vlastnostmi bude napiiklad primérna délka vét, mnozstvi substantiv nebo
mnozstvi interpunkce v textu. Témito vlastnostmi se pokusime kvantifikovat nékteré manipu-
la¢ni techniky. Zkoumanych vlastnosti bude celkem dvacet a jejich mira bude zjisténa pomoci
jazyka R a dodate¢ného balicku UDPipe. Na zjis§téné hodnoty bude poté aplikovana logisticka
regrese a jeji vysledky budou interpretovany.

Cilem prace bude zjistit, zda je mozné kvantifikovat piivodné kvalitativni textové jevy, jako
jsou manipulace, pomoci méfitelnych textovych vlastnosti. Vysledkem praci bude tak zjisténi,
zda 1ze na zékladé¢ nami vybranych vlastnosti odlisit zpravy z dezinformacnich a nedezinfor-
macnich médii.



1. Manipulace

Manipulaci se v této praci budeme zabyvat z diivodu jeji pfitomnosti v dezinformacnich zpra-
vach. PopiSeme si proto n¢které manipulacni techniky a nasledné se pokusime o jejich detekcei
pomoci riznych jazykovych vlastnosti zmétitelnych strojové.

1.1 Definice

Sirsi definice manipulace charakterizuje manipulaci jako vyuZivani riznych trikil a uskokd
Vv komunikaci, uzsi definice ji pak popisuje jako ovliviiovani adresata sdéleni, to miize zahrno-
vat napf. indoktrinaci, propagandu nebo klamani (Pospisil 2008, 49). Podle Pospisila (2008) je
manipulace ,,skryty pokus v komunikaci o nepiimé fizeni druhych s cilem sebeprosazeni, zis-
kani komfortu na ukor druhého, socidlni uznani, zlepseni sebevédomi, zastraseni druhého, jeho
zesmeSnéni, ziskani materidlni nebo duchovni hodnoty* (s. 49). Jde tedy o jednéni, které ma za
cil ovlivnit adresata a primét ho, aby pojal za vlastni mysSlenku nebo nazor, ktery je mu pod-
souvan manipulatorem. Manipulovany ¢lovek tedy miize byt zneuzit ve prospéch manipuluji-
ciho a na zakladé tendenc¢nich nebo nepravdivych informaci jednat tak, jak by za jinych okol-
nosti nejednal.

Itowiecki (2008, 31-32) déli manipulaci podle toho, jakou mérou narusuji subjektivitu jednot-
livce na presvédcovani, natlak, nasili a manipulaci.

PtesvédCovani zahrnuje takové ptipady, ve kterych si je pfesvédcovany védom toho, Ze se ho
n¢kdo snazi k nééemu piimét. Jako priklady presvédcovani uvadi Itowiecki situaci, ve které
rodi¢ presvédcuje dité, nebo presvédcovani o prospeSnosti novych reforem ze strany médii,
pokud je samotni novinafi povazuji za nutné.

YV wew

Jako dva nejb&znéjsi typy natlaku Itowiecki jmenuje natlak ekonomicky nebo pravnicky. Pii-
klad ekonomického natlaku mize byt nuceni zaméstnanct pod pohrizkou vypovédi nebo sni-
zeni platu, jako ptiklad pravnického natlaku ltowiecki uvadi uplatiiovani pfedpisti omezujicich
jednotlivce.

Nasili je pak takova forma manipulace, ke které je vyuzito fyzické sily, a je podle Ifowieckého
spojeno predevS§im s vladami v totalitnich systémech, které nésili pouZivaji, aby si udrzely
vladu.

Manipulace v uzsim smyslu se podoba pouhému ptesvédcovani, a ne vzdy je hranice mezi nimi
jasna. Od pfesvédCovani se manipulace 1i8i v tom, Ze se manipulator snazi skryvat svou snahu
ovlivnit manipulovanou osobu. Itowiecki také zminuje, ze této zaménitelnosti presvédCovani
s manipulaci vyuZivaji masmedialni manipulatofi a pfi své obhajobé tvrdi, Ze nemanipuluji, ale
pouze presvédcuji. Pravé takovému druhu manipulace se budeme vénovat v praktické ¢asti.

1.2 Manipulativni techniky

Edmiiller a Wilhelm (2011) dé€li manipulace na dvé formy — psychologické a logické. Nasledu-
jici kapitola se bude zabyvat popsanim téchto dvou forem a také predstaveni nékterych mani-
pulacnich taktik, které manipulatofi vyuZzivaji. Mezi psychologické manipulace se fadi ty, které
maji hlavné psychologicky efekt, naptiklad zastrasit nebo znejistit manipulovanou osobu. Lo-
gické manipulace se pak tykaji pfedev§im argumentacni roviny a zahrnuji tedy tzv. argumen-
ta¢ni klamy (Edmiiller, Wilhelm 2011). Tyto manipulace se tykaji pouze verbalni komunikace,
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zatimco manipulace psychologické mizeme naleznout i v komunikaci neverbalni, pravé z to-
hoto diivodu se s ohledem na zaméfeni prace budeme vénovat hlavné manipulaci logické, ale
piesto zminime i piiklady psychologickych manipulaci.

1.3 Logické manipulace

FaleSné dilema

Falesné dilema je takovd manipulacni taktika, pfi které manipulator nabidne osob¢, kterou se
snazi zmanipulovat, pouze omezeny pocet moznosti (nejcastéji dve, ale mize se jednat i o vétsi
pocet), ze kterych si musi manipulovany vybrat. Proto, Ze jsou nabizené moznosti Casto v pro-
tikladu, se tomuto klamu také n¢kdy tika ¢ernobily klam (Koukolik, Drtilova 2008).

Sikma plocha

Klam nazyvany Sikma plocha mé za cil manipulovanou osobu od néceho odradit tim, ze se ji
ptedstavi takovy vyvoj situace, ve kterém jeji ¢in povede k zavaznému nasledku. Schéma toho
klamu tedy vypada tak, Ze ¢in manipulované osoby, a¢ se miiZze zdat jako nepatrny, vyvola dalsi
takovéto manipulace uvadeji argumentaci spolecnosti propagujicich prodej stielnych zbrani
v USA: ,Jestlize projde zdkon zakazujici prodej pln€ automatickych zbrani, nebude trvat
dlouho a projde zdkon, ktery bude zakazovat prodej vSech zbrani. Nasledovat bude omezeni
dalsich prav, a nakonec skon¢ime v totalitnim staté. Z toho plyne, Ze nesmime zakazat prode;j
pln¢ automatickych zbrani*. V tomto ptiklad€ se snazi v manipulované osobé vyvolat faleSny
pocit, ze prvotni zdkaz prodeje automatickych zbrani nevyhnuteln¢ povede vytvoieni totalitniho
statu, a proto je nutné odmitnout ¢in, ktery je na zacatku tohoto fetézce.

Taktika s autoritou

Pfi argumentaci autoritou manipulator obhajuje sva tvrzeni tim, ze je sdili 1 néjaké znamé osob-
nost, a tvrdi, Ze proto jsou jeho tvrzeni spravna (Jachtchenko 2019, 42—43). Manipulatorovi
tedy staci najit alespon jednoho odbornika na danou problematiku, ktery zastava stejny nazor
jako manipulator, a na toho se odvolat, pfitom manipulator mize ignorovat to, Ze vétsina ostat-
nich odbornikli ma nazor jiny. Nékdy si manipulatoti mohou jako autoritu, na kterou se odvo-
lavaji, vybrat odbornika, ktery je ale odbornikem na jiny obor neZ na ten, kterého se manipula-
torova tvrzeni tykaji. A v n¢kterych ptipadech manipulatorovi jako dostate¢né kritérium auto-
rity staci popularita dané osoby mezi lidmi a miZe se tak odvolavat na ndzor zndmych herctl,
zpeévakl a podobné.

Klamna analogie

Klamna analogie je technika, pfi které manipuldtor pfedstavi manipulované osobé podobnou
situaci jako tu, o které diskutuji, a tvrdi, Ze pokud mé n¢jakou vlastnost analogicka situace, ma
Jji prvni situace. Jako piiklad klamné analogie uvadéji Koukolik s Drtilovou (2008) tvrzeni:
,,DEt1 jsou jako stromky. Chceete-li ze stromku néco mit, musite jej ohybat, dokud je mlady. Pro
déti plati to samé*.
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Kauzalni argumenty

Kauzalni argumenty jsou takové argumenty, kterymi manipulédtor vytvaii souvislosti mezi uda-
lostmi, a to 1 mezi takovymi, mezi kterymi zadna souvislost byt nemusi. Do této skupiny argu-
menti se fadi tfi typy argumentace: ndhodna korelace, zaména pficiny s nasledkem a chyba
spolecné pfic¢iny (Edmiiller, Wilhelm 2011, 200). Nahodna korelace spociva v tom, Ze manipu-
lator predstavi dvé na sobé nezavislé udalosti jako spojené a tvrdi, Ze jedna udalost vyvolala
druhou. Pfi zaméné pfiCiny s nasledkem manipulator tvrdi, ze udalost A vyvolala udélost B, i
kdyz ve skutecnosti byla prvotni udélost B. Pfi argumentaci nazvané chyba spole¢né pficiny
manipulator tvrdi, ze jsou dvé udalosti ve vztahu pfi¢ina—nasledek, ackoliv jsou ob¢ udalosti
pouze nasledkem tteti udalosti, kterou ale manipulator nezmini.

Nepresna presnost

Taktika, kterou Edmiiller a Wilhelm (2011) nazyvaji nepfesnd ptesnost je zaloZzena na manipu-
latorove praci s ¢iselnymi udaji. Manipulator pii této taktice operuje s konkrétnimi hodnotami,
které je mozné ovéfit jen stézi, nékdy dokonce viibec. Nebezpeci této taktiky tkvi pravé v uva-
déni ¢iselnych udaji, které nemusi odrazet skutecnost, ale v obéti manipulace vyvolaji pocit,
Ze jsou manipulatorova tvrzeni spravna (Edmiiller, Wilhelm 2011).

Otravena studna

Jako otravenou studnu Edmiiller a Wilhelm (2011) oznacuji manipulacni techniku, pii které
manipulator zdiskredituje oponentiiv postoj. Docili tim naptiklad vyrokem typu ,,takovy ndzor
nemuze mit zddny normalni ¢lovek,” a manipuldtorova obét’ je tak nucena piijmout jeho tvr-
zeni, nebo jit s manipuldtorem do konfliktu, coZ pro ni nemusi byt vzdy piijemné.

Taktika nevédomosti

Pti taktice nevédomosti manipulator tvrdi, Ze je néjaky vyrok pravdivy, protoZe ho nikdo nedo-
kazal, nebo naopak, Ze je vyrok nepravdivy proto, zZe neni dokazany. Koukolik s Drtilovou
(2008) jako ptiklady takovéto manipulace uvadéji vyroky ,,Existenci Boha nikdo nedokazal.
Bih tedy neexistuje.“ a ,,Nikdo nedokdazal, ze Bih neexistuje. Bih tedy existuje.*

Osobni utoky

Jako dalsi manipula¢ni techniku Edmiiller s Wilhelmem (2011) uvadeéji osobni utoky, ty déli na
piimé a neptimé. V obou piipadech se jednd o pokus manipuldtora napadnout daveéryhodnost
oponenta tim, ze upozorni na nékteré jeho negativni vlastnosti nebo skutky, které jsou ale pro
diskuzi irelevantni.
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Utok na nestrannost

Utok na nestrannost oponenta mé podobné jako osobni titok za cil oponenta zdiskreditovat. Pfi
této taktice vSak manipulator zpochybiiuje oponentovu motivaci a vyuziva ji k tvrzeni, ze je
jeho vyrok nespravny.

Argumentace kruhem

Argumentace kruhem je takova taktika, pii které manipulator doklada pravdivost své tvrzeni
pouze zopakovanim stejného vyroku, tteba preformulovanym. Koukolik a Drtilova (2008) uva-
d¢ji jako priklad takovéto argumentace vyrok ,,Nejlepsi vlada je vlada aristokrati (demokrat,
bohatstvi, vzdélani...), protoze nejlepsi podoba vladnuti v sobé nese silny aristokraticky (demo-
kraticky, finan¢ni, odborny...) prvek®. V tomto piikladu mizeme vidét, ze manipulator nedo-
klada své tvrzeni zddnou novou informaci, ale pouze ho opakuje.

1.4 Psychologické manipulace

Manipulativni podani

Taktiku manipulativniho podani mtze naptiklad spatfit v pfipad€, kdy manipulator nabizi ma-
nipulované osob¢ dvé moznosti, pficemz ale u jedné zdirazni vyhody a u druhé nevyhody.
Obét manipulace pak diky takovémuto podani spiSe inklinuje k moznosti, kterou ji manipulator
podsouva tim, ze zdlraziiuje vyhody (Edmiiller, Wilhelm 2011).

Zrcadleni

Taktika se zrcadlenim se nazyva manipulacni technika, pfi které se manipulator snazi pfiklonit
si manipulovanou osobu na vlastni stranu a dociluje toho tak, Ze se v ni snazi vyvolat pocit, Ze
jsi jsou podobni. Tvrdi tedy napiiklad, ze ma stejné zajmy jako obé&t’ nebo se snazi napodobit
jeji chovani ¢i slovnik. Tato metoda je také ¢asto vyuzivana na internetu, kdy neni manipulator
s obéti ve fyzickém kontaktu a mize tak lehce predstirat i stejny v€k nebo stejné pohlavi, jaké
ma obét’ (Kozisek, Pisecky 2016, 79-80)

Kotveni

DalSim z psychologickych manipulaci je efekt kotveni. Tato technika je postavena na tom, Ze
manipulétor uréi meze, ve kterych by se manipulovana osoba méla pti svém rozhodovani po-
hybovat, ackoliv tyto meze nemusi byt zavazujici. Ptiklad kotveni miZeme spatfit pii smlou-
vani, kdy manipulator nejprve navrhne ¢astku a oponent ma pocit, Ze se od této ¢astky nesmi
prilis vzdalit, jinak by bylo smlouvani neuspésné (Edmiiller, Wilhelm 2011).
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Emocionalni apely

Castou technikou, jakou manipulatofi vyuZivaji, jsou emocionalni apely. Do této kategorie
spada cela fada apelt, kterymi se manipulator snazi manipulovanou osobu ovlivnit skrze emoce.
Edmiiller a Wilhelm (2011) sem tadi naptiklad apel na vétSinovy nazor, pii kterém se manipu-
lator snazi obét’ presveédcit o néjakém stanovisku tim, Ze ho zastava vétSina. DalSim apelem,
ktery Edmiiller s Wilhelmem zmifiuji, je apel na obavy, kterym se manipulator v ovliviiované
osob¢ snazi vyvolat strach, a to skrytymi nebo otevienymi vyhruzkami. Dale je zde uveden apel
na umirnéné pocity, ktery ma obét’ manipulace odvést od extrémniho feSeni a presvédcit ji, ze
nejlepsi bude nalezeni ,,zlaté sttedni cesty*. Edmiiller a Wilhelm zminuji také apel, ktery nazy-
vaji dominance emoci, ten je zaloZen na manipulatorové presvédcovani obéti, ze by se méla
spoléhat na pocity a emoce, a ne se spolé¢hat na rozum.

Jina témata a uhybani

Taktika, kterou manipulatofi pouzivaji, kdyz jsou konfrontovani s pro n¢ nevhodnym tématem,
je vyuzivani riiznych thybnych manévrii a snaha pfinést do diskuse jina témata. Tuto taktiku
tedy manipulatofi vyuzivaji v sebeobran¢, aby odvedli pozornost.

1.5 Manipulace pouZivané v médiich

Ptedchozi kapitola se vénovala technikdm manipulace, které se vyskytuji v komunikaci obecné,
tato kapitola se zaméti na manipulace, které se objevuji predevsim v médiich. Avsak nékteré
Z jiz uvedenych manipula¢nich technik bychom také mohli zatadit do této kapitoly, jelikoz jsou
kromé bézné komunikace ¢asto vyuzivany i médiich. Vzhledem k tomu, Ze jiz byly popsany,
se jim zde vénovat nebudeme, jedna se napiiklad o trik s autoritou, pii kterém se novinafi od-
volavaji na anonymni odborniky, nebo o emocionalni apely, které novinati vyuzivaji k vyvolani
strachu a jinych emoci ve ¢tenafich. V médiich se samoziejm& mohou objevovat i ndznaky
ostatnich jiz uvedenych manipula¢nich technik, nicméné ne v tak hojné mite jako ty, které bu-

dou v této kapitole uvedeny.

Zamlcovani informaci

Zaml¢ovani informaci je podle Ifowieckého a Zantovského (2008) nejspise nejdast&jsi druh
manipulace, ktery je v médiich vyuzivan. Itowiecki a Zantovsky také uvadéji dtivod, pro¢ tomu
tak podle nich je, a to to, ze je imysIné zamlcovani nepohodInych informaci hiife dokazatelné
nez uvadéni nepravdivych informaci.

Skrze zamlCovani informaci je moZzné manipulovat s vefejnym minénim, tato technika je
uspésna predevsim v zemich s totalitnim rezZimem, kde neexistuje zadna legalni alternativa ke
statnim médiim a ob¢ané jsou odkédzani pouze na informace z téchto médii. Prikladem muize
byt zamlCovani havarie cernobylské jaderné elektrarny.
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Neinformovani ze strany médii ale probiha i v demokratickych rezimech, ackoliv to diky plu-
ralité¢ na medidlni scéné nema takové zasadni dopady. Riizna média tak mohou zamlCovat kauzy
tykajici se jejich majitelti. fowiecki a Zantovsky (2008, 81) uvadgji jako piiklad americkou
televizi ABC News patiici do koncernu Walt Disney Company, kterd odmitla odvysilat reportaz
Braina Rosse upozoriiujici na porusovani zakoniku prace v zabavnych parcich Disney World,
ackoliv sama televize odmitla diivod, ze by neuvedeni reportaze souviselo s tim, ze ob¢ spolec-
nosti spadaji pod stejného majitele’.

Zverejiiovani neovérenych informaci

Uvadéni neovéienych informaci je dalsi z Castych taktik, jakymi mohou média manipulovat
s vefejnym minénim. Tomuto pochybeni se n¢kterd média snazi zamezit etickymi kodexy, které
po novinafich pozaduji ovéfovani informaci pfed publikovanim, naptiklad kodex vefejnopravni
Ceské televize pro zvefejnéni informace pozaduje ve vétsing piipadil ovéfeni minimalné ze
dvou na sobé nezavislych zdroji (Kodex CT 2003, 15).

Jako ptiklad, kdy mélo zvetejiiovani neovétenych informaci vliv na vefejné minéni mizeme
uvést ¢lanek dezinformac¢niho webu Aeronet publikovaném pied snémovnimi volbami v roce
2017, ve kterém autor tvrdi, Ze chce Ceska strana socialné demokraticka (CSSD) vytunelovat
ceské lithium. Tuto zpravu pak zacala ptebirat i ostatni média a hnuti ANO toto téma vyuzilo
Vv ptedvolebni kampani (Taborsky 2019).

Svalovani viny a nalepkovani

V médiich mizeme vidét rizné nalepkovani a svalovani viny na urcitou osobu ¢i skupinu nebo
instituci, tyto dvé€ taktiky se ¢asto doplnuji a vyskytuji se spolecné.

Taktika svalovani viny se Casto vyskytovala naptiklad v nacistické propagandé, kdy byli za
viniky veho zlého oznaGovani Zidé, nebo v obdobi studené valky, kdy byl ze strany komunisti
veden boj proti imperialismu a vina byla svalovana na burZoazii (Gregor, Vejvodova 2018).
Ackoliv se takovato obvinéni nemusi zakladat na pravdé, mohou ovlivnit vefejné minéni a
postvat tak obyvatelstvo proti urcité skuping.

Skupiny, které je svalovana vina, jsou také ¢asto oznacovany riznymi nalepkami a nelichoti-
vymi zkratkami, které od dané skupiny maji odradit potencidlni ptiznivce. Svalovani viny na
ur¢itou skupinu v kombinaci s nalepkovanim tak mtzeme vidét naptiklad ve vetejné debaté
v Ceské spolecnosti, ktera je rozd€lena na Cast, ktera je zklamana z polistopadového vyvoje a
za vzor ma Rusko nebo Cinu, a na éast piiklangjici na stranu zapadnich demokracii. Obé tyto
¢asti spolecnosti na sebe to¢i raznymi nalepkami jako ,,fasisti ¢i ,,slunickaii* a vzajemnym
obviilovanim.

! https://www.tampabay.com/archive/1998/10/15/abc-news-kills-story-on-parent-disney/ (cit. 20. 3. 2022)
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Manipulujici titulky

Média mohou také manipulovat pomoci zavadéjicich nebo jinak manipulativnich titulki. Tato
taktika je Casto velmi uc¢inna, a to proto, ze mnoho lidi se nevénuje textu samotného ¢lanku, ale
precte si pravé pouze titulek, a i v pripad¢, ze si precte cely ¢lanek, pamatuje se predevsim
titulek (Ifowiecki, Zantovsky 2008, 89). Zavadgjici titulek tak mize signalizovat informace,
které jsou ale v ¢lanku vysvétleny a vyvraceny.

Iowiecki a Zantovsky (2008, 90) uvadgji jako piiklad titulek, ktery v roce 2001 vysel v pol-
ském deniku Rzeczpospolita: ,,Sebeobrana proti vyklizeni byti* (Sebeobrana byla polska strana
vnimana jako populistickd) s podtitulkem ,,Lepper vyhnal exekutora® (Andrzej Lepper byl
piedseda Sebeobrany). V perexu tohoto ¢lanku navic stalo: ,,Andrzej Lepper a Piotr Ikonowicz
nedovolili varSavskému exekutorovi vyhnat z bytu zenu s ditétem*. Z titulku se mtze zdat, ze
se strana Sebeobrana stavi proti pachani bezpravi, ale v samotném ¢lanku je situace vysvétlena
tak, ze exekutor jednal podle zakoni a Zena obsadila byt neopravnéné.

Néktera média se také snazi v titulku zveli¢it informace obsazené v ¢lanku, aby ¢tenare zaujali
a Sokovali a pfiméli je tak vénovat se danému ¢lanku, ackoliv informace v ném obsazené tak
zajimavé byt nemusi. Takovéto Sokujici titulky jsou nazyvany clickbaity (z anglického click,
tedy kliknuti, a bait, tedy navnada).

Zavadéjici fotografie

Jedna z manipulaénich technik, které mizeme naleznout v médiich, je také manipulace pomoci
fotografii, které jsou vzhledem k obsahu ¢lanku zavadéjici nebo piimo upravené. Je obvyklé,
ze ne vSechny fotografie prilozené ke zpravodajskym ¢lanktim jsou potizeny v presné té situaci,
o které se v ¢lanku mluvi, pak se pouze o ilustracni fotku a méla by tak byt oznacena.

Ptikladem manipulace pomoci nevhodné zvoleného ilustraéniho obrazku muize byt situace
z 1éta roku 2015, tedy z doby, kdy v Evropé vrcholila migraéni krize. V této dob¢ se na internetu
zacala §ifit fotografie zobrazujici lod’ obklopenou migranty, ktera méla dokazovat nezvladnuti
krize ze strany evropskych zemi. Fotografie sice zobrazovala skute¢nou situaci, ale byla pofi-
zena V roce 1991 a zobrazovala uteCence z Albanie, ve které v té dob¢ zkolaboval komunisticky
rezim, snazici se dostat do Italie, odkud byli ale deportovani zpét (Gregor, Vejovodova 2018,
64). Fotografie potfizena pted vice nez 20 lety byla vydavéana za aktudlni a byla tak vyuZivana
k podnécovani protiimigracnich nalad ve spole¢nosti.

Ptiklady upravenych fotografii miizeme nalézt v historii mnoho, napfiiklad fotografie zachycu-
jici tehdy vysoce postaveného ¢lena KSC Rudolfa Slanského, které byly po Slanského obvinéni
a poprav€ upravovany tak, Ze z nich byl Slansky odstranén. Pfikladem upravené fotografie
V soucasnosti miize byt obalka britského tydeniku The Economist z ¢ervna roku 2010 ukazujici
samotného amerického prezidenta Baracka Obamu stojiciho u ropné ploSiny. Z originalu této
fotky byli totiz odstranéni lidé, kteti Obamu doprovazeli, podle zastupkyné Séfredaktora Emmy
Duncanové k odstranéni doslo kvili tomu, aby se ¢tenafi soustiedili pouze na prezidenta, ne
proto, aby vypadal izolovang?.

2 https://www.theguardian.com/media/greenslade/2010/jul/06/the-economist-news-photography (cit. 22. 3. 2022)
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2. Dezinformace

N¢kdy byvaji za dezinformace oznacovany jakékoliv nepravdivé informace ¢i zpravy, tento
vyklad je vSak chybny. Dezinformacemi jsou pouze takové nepravdivé informace, které jsou
Sifeny imyslné s cilem ovlivnit adresata sdéleni. Na strankach Ministerstva vnitra Ceské repub-
liky jsou dezinformace definovany jako ,,$ifeni zamérne nepravdivych informaci, obzvlasté pak
statnimi aktéry nebo jejich odnozemi vii¢i cizimu statu nebo vici médiim, s cilem ovlivnit roz-
hodovani nebo nazory téch, ktefi je piijimaji“ (MVCR 2019). Pokud je nepravdiva informace
Sifena neumyslné a bez cile ovlivnit adresata, je oznacovana jako misinformace (Bentzenova
2015, 2), jedna se tak o nepravdy vzniklé naptiklad neznalosti autora. Zamér ovlivnit piijemce
je tedy pro klasifikaci nepravdivé informace jako dezinformace klicovy a bez této vlastnosti
nelze mluvit o dezinformaci.

Rizné formy dezinformaci provézeji lidstvo uz od poc¢atku civilizace. Byly Casto vyuzivany ve
vale¢nych konfliktech, a to napiiklad ke klamani nepfitele o misté utoku nebo o sile armady a
primét ho tak ke Spatnému rozhodnuti (Nastoupil 2008). Jednim z prvnich dolozenych vyuziti
dezinformaci v bitvé je dezinformace pouZita pii bitvé u Salaminy v roce 480 pft. n. 1. Bitva se
m¢éla odehrat v uzké Gzing, kde by persky kral Xerxes ztratil vyhodu vétsiho poctu lodi, proto
Xerxes vyckaval. Proto athénsky velitel feckého lod’stva nechal rozsifit zpravy o tom, Ze se
fecké lod’stvo z Gziny stdhne a piimél tak PerSany zautocit v pro né neptiznivych podminkéch
(Jowett, O’Donellova 2011, 54).

Prikladem z ceského prostiedi mliZze byt smrt Ladislava Pohrobka. Z té byl obvinovan Jifi z Po-
débrad, ktery se vladnuti po smrti Ladislava Pohrobka ujal. Jako dezinformace také muize byt
oznaceno plagiovani Rukopisu kralovédvorského a Rukopisu zelenohorského, které byly vyda-
vany za rukopisy staré nékolik stoleti, aby podnitily narodni uvédoméni a hrdost pii zacinajicim
narodnim obrozeni.

Vétsi rozmach vyuzivani dezinformaci pfiSel ve 20. stoleti. Dezinformace totiz byly hojné vy-
uzivany totalitnimi systémy v propagandég, aby si nad obyvatelstvem udrzely moc. jednalo se
napiiklad o rizné 1zi, predstirani Gispéchll a zastirdni netispéchii nebo o predkladani faleSnych
statistik (Mleziva 2000, 103).

Jesté vice neZ ve 20. stoleti se dezinformace mezi lidmi zacaly Sifit az s nastupem internetu.
Diky internetu lidé mohou cerpat informace i z mnoha jinych zdroji, nez jsou tradi¢ni média
jako televize, rozhlas nebo tisk. Kdokoliv si tak miiZze zaloZit vlastni webové stranky ¢i blog,
tam sdilet vlastni nazory a myslenky a vydavat je za ovéfena fakta. Dal§im faktorem, ktery
sdileni dezinformaci ulehcil, jsou socidlni sité, kde mohou vznikat tzv. socialni bubliny, ve kte-
rych se lidé navzajem utvrzuji o pravdivosti riznych dezinformaci.

2.1 Fake news

S pojmem dezinformace také souvisi pojem fake news (falesné zpravy), ten oznacuje zpravu
jakoZto zurnalisticky Zanr, kterd méa podobné jako dezinformace za cil ovlivnit adreséata sdélen.
Nutil (2018, 18) fake news definuje jako ,,umyslné Sifeni dezinformaci prostrednictvim tradic-
nich nebo internetovych médii a socidlnich siti, a to za Gcelem politického nebo finanéniho
zisku®. Dezinformace je tedy brana jako stavebni jednotka, kterd fake news tvoii (TI, 2019).
Fake news ale nejsou tvofeny pouze pomoci dezinformaci, ale obvykle obsahuji i néktera prav-
diva tvrzeni pro véEtsi uvetitelnost celku.
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Dftive se rizné dezinformace a faleSné zpravy $itily pouze verbaln¢ naptiklad v podobé riiznych
pomluv, fam apod. nebo pisemné, internet vSak toto Sifeni umoznil v mnohem veétsi mite.
Nejdfive se na internetu falesSné zpravy Sitily pouze pomoci emailii nebo diky riznym webovym
strankam, které takové informace zvetejnovaly, stale se ale nejednalo o masové Siteni a ptivodci
dezinformaci byly stéle relativné lehce dohledatelni. Mnohem vice se dezinformace na inter-
netu zacaly $ifit az se vznikem socidlnich médii jako naptiklad Facebook nebo Twitter. Socialni
média umoznila uZivatelim internetu sdilet falesné zpravy a vytvaiet vlastni obsah a podnitila
tak obCansky zurnalismus, tedy zpravodajstvi vytvairené obCany, a ne profesionalnimi novinafi,
ktery se diive objevoval pouze v omezené mife (Safieddine 2020, 21).

2.2 Sifeni dezinformaci na socialnich sitich

Socialni sité jsou internetové sluzby, na kterych si uzivatelé mohou vytvaret vlastni profily a
diky kterym mohou uzivatelé¢ komunikovat s ostatnimi uZivateli internetu. Clenové si tako mo-
hou vzajemné sdilet rizné informace, videa, obrazky apod. a vytvéaiet na socialnich sitich sku-
piny uzivatell se stejnymi z4jmy.

Socialni sité tedy uzivatelim nabizi mnoho uzite¢nych moZnosti, na druhou stranu poskytuji
prostor pro snadné Sifeni falesSnych zprav a dezinformaci, a to pravé diky moznosti sdilet vel-
kému poctu uzivateld jakékoliv informace. Van Dijk (2006, 362) tvrdi, ze k manipulaci textem
¢i promluvou je zapotiebi pristup k médiim, tento pfistup je tak diky Sirokému vyuzivani soci-
alnich siti suplovan.

Hlavni divody, pro¢ jsou socialni sité pro Sifeni dezinformaci idealni prostor, jsou podle Di
Dominica et al. (2021) ¢tyfi. Prvnim z diivodil je snadnd dostupnost socidlnich siti, protoze
zalozeni uctu je obvykle zdarma a nasledné ziskéani velkého poctu je diky specializovanym
spole¢nostem zamétujicich se pravé na tuto Cinnost je relativné levné (Di Domenico et al.
2021). Naptiklad Gu et al. (2017) uvadi, ze Ize takovymto zptsobem ziskat az 300 tisic sledu-
jicich na Twitter za pouhych 2600 $ nebo za 55 tisic dolart zdiskreditovat na socialnich sitich
novinare.

Dalsim dtvodem je to, ze jsou informace na socidlnich sitich podavany v kratkych textech,
tudiz je pro ¢tenare obtizné zhodnotit, zda jde o pravdivou informaci (Di Domenico et al. 2021).
Proto také vznikaji nadpisy, které maji upoutat ¢tenafovu pozornost, tzv. clicbaity, a zvysit tak
pravdépodobnost, zZe bude informace sdilena, komentovédna a ,,lajkovdna®, ¢imz se dostane
k dalsim uzivatelim. Kim a Dennis (2019), ze na socialnich sitich funguje fenomén, ktery na-
zyvaji ,,svét nadpisi® (,,headline-primacy world*), ten je zaloZeny na tom, Ze se Ctenafi pri
posuzovani vérohodnosti informace fidi prvnim dojmem a ptikladaji mu vétsi dilezitost nez
zdroji, ze kterého informace pochazeji. Pficemz dohledani ptivodniho zdroje je €asto ztiZeno 1
velkym mnoZstvim rtiznych uzivateld, ktefi danou informaci sdileji a pieposilaji, navic infor-
mace, kterd uzivatelim ptijde od osoby, kterou znaji, jsou nachyInéjsi k tomu, povazovat ji za
daveéryhodnou (Buchanan, Benson 2019).

Ttetim diivodem je podle Di Dominica et al. (2021) polarizace uzivatela socidlnich médii, ktera
se u uzivatell projevuje tzv. konfirma¢nim zkreslenim, tedy tendenci vnimat pouze informace,
které se shoduji s ndzorem daného uzivatele, a protichlidné informace ignorovat. Socidlni sité
tuto polarizaci podporuji svymi algoritmy, diky kterym se uzivateliim zobrazuji pfednostné ty
zpravy, které jsou ve shod¢ s informacemi, jeZ uZivatelé oznacili v minulosti (Spohr, 2017).
Tyto algoritmy také zjednodusSuji sdruzovani uzivatelii se stejnymi nazory do tzv. socidlnich

bublin, kde dochazi ke vzajemnému utvrzovani a $ifeni dezinformaci mezi riznymi platfor-
mami (Di Domenico et al., 2021).
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Ctvrtou pfi¢inou toho, pro¢ je relativné snadné na socialnich sitich §ifit dezinformace, je to, Ze
se ze socialnich siti staly platformy, ze kterych uzivatelé Cerpaji velké mnozstvi zprav, a to
vcetné zprav faleSnych. Zpravy publikované na socidlnich sitich totiz neprochazeji zadnou re-
dakéni kontrolou, diky tomu jsou socilni sité idedlnim prostfedim pro rychlé Siteni nepravdi-
vych zprav, které lze navic sdilet velkému mnozstvi uzivateli (Di Domenico et al., 2021).

3. Zkoumané zpravodajské weby

Do analyzy bude zahrnuto celkem 240 zpravodajskych ¢lankli z osmi riznych webt, pficemz
Ctyfi z téchto webll jsou tzv. nedezinformacni a Ctyfi tzv. dezinformacéni. Z kazdého z téchto
webt bude vybrano 30 ¢lankt ze sekce domaciho zpravodajstvi publikovanych v obdobi bie-
zen—Cerven 2021.

Z nedezinformacnich webl byly vybrany dvé vefejnopravni média, tedy zpravodajsky web
Ceské televize CT24.cz a Ceského rozhlasu iRozhlas.cz, a dale dva z nejétengjsich zpravodaj-
skych serverd, a to iDnes.cz a Novinky.cz. Z dezinformacénich webti byly vybrany také étyfi, a
to Parlamentni listy, Aeronet, New World Order Opossition a Sputnik.

CT124

Web CT24 (www.ct24.cz) je web stejnojmenné televizni zpravodajské stanice, ktera je provo-
zovana vefejnopravni Ceskou televizi, a byl spustén spoleéné s televizni stanici 2. kvétna 2005.
Server kromé zpravodajskych ¢lanka se svétovymi, domécimi i regiondlnimi aktualnimi tématy
nabizi i archiv pofadt vysilanych v televizni CT24 i jeji Zivé vysilani. V ramci zpravodajstvi i
publicistiky se zamé&stnanci CT musi fidit Kodexem CT, museji napiiklad dbat na nestrannost
nebo kromé vyjimecnych ptipadii nesmi publikovat zpravu neovéienou z alespon dvou na sob¢
nezavislych zdrojich (Kodex CT 2003, 14-15).

iRozhlas

Server iRozhlas je server patfici vefejnopravnimu Ceskému rozhlasu zaméfeny na zpravodaj-
stvi spustén 18. dubna 2017. Na webu miiZzeme najit fadu rubrik jako Domov, Sver, Ekonomika
nebo Véda & Komentdre. Cesky rozhlas se podobné jako Ceska televize musi fidit kodexem®,
V ramci zpravodajstvi a publicistiky kodex definuje praci s informace, publikované informace
musi byt napiiklad ve vétSin€ ptipadll ovéfeny ze dvou na sobé nezavislych zdroji stejné jako
v piipadé CT.

iDnes

iDnes je v soucasné dobé jeden z nejctenéjSich Ceskych zpravodajskych webd (Mediaguru,
2021) provozovany medialni spolecnosti MAFRA. Spustén byl 12. ledna 1998 a mizeme zde
nalézt naptiklad rubriky vénujici se domacimu ¢i zahrani¢nimu zpravodajstvi, ale také ekono-
mickym, kulturnim nebo finanénim tématim.

3 https://rada.rozhlas.cz/kodex-ceskeho-rozhlasu-7722382 (cit. 3. 12. 2022)
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Novinky.cz

Zpravodajsky portal Novinky.cz patii také k nejctenéj$im zpravodajskym serverim (Mediaguru,
2021). Web je vlastnén spole¢nosti Seznam.cz a je provozovany od roku 1998. Portal nabizi
zpravy tykajici se soucasného déni jak doma, tak v zahranici, dale naptiklad rubriky zamétené
na krimi, kulturu, ekonomiku nebo sport.

Parlamentni listy

Parlamentni listy jsou zpravodajsky portal vydavany spole¢nosti Our Media a. s. zaméteny
pfevazné na zpravy z ¢eského prostiedi. Podle serveru Aktualné.cz jsou Parlamentni listy mezi
40 weby monitorovanymi Ministerstvem vnitra Ceské republiky v souvislosti s dezinformaé-
nim obsahem (Zelenka, Prchal 2017), Aktualné.cz se pii tom odvolava na interni dokumenty
ministerstva. Mezi dezinformacéni weby je také fadi think-tank Evropské hodnoty ve Vyrocni
zpravé o stavu Eeské dezinformacni scény za rok 2020 (Kratka Spalkova a kol. 2021). Podle
analyzy MiloSe Gregora a Petry Vejvodové (2016) se v ¢lancich na tomto serveru ¢asto vysky-
tuji manipulativni techniky jako svalovani viny ¢i nalepkovani.

Sputnik

Web cz.sputniknews.com je web zpravodajské agentury a rozhlasové stanice Sputnik provozo-
vany ruskou statni tiskovou agenturou Rossija segodna (Rusko dnes). Kromé ¢eské verze tohoto
webu existuje naptiklad i francouzska, tureckd, Spanélska a dalsi. Sputnik je oznacovan jako
dezinformaéni médium naptiklad Evropskymi hodnotami (Kratka Spalkova a kol. 2021) a
podle ¢eské Bezpec¢nostni informaéni sluzby (BIS 2019) je Sputnik spole¢né s ruskou televizi
RT jednim z hlavnich nastroji ruské statni propagandy (MVCR 2019).

Aeronet

Aeronet (také AE News) je dezinformacni server publikujici pfevazné ¢lanky tvafici se jako
zpravodajské. Aeronet je podobné jako Parlamentni listy na idajném seznamu monitorovanych
webtl Ministerstva vnitra CR (Zelenka, Prchal 2017), je uvadén jako dezinformaéni organizaci
Evropské hodnoty (Kratka Spalkové a kol. 2021) a 22. unora 2022 byl v ndvaznosti na ruskou
invazi na Ukrajinu zablokovan spravcem ceské domény CZ.NIC spole¢né s nékolika dalSimi
dezinformac¢nimi weby, k zablokovani doslo z diivodu proruskych dezinformaci publikovanych
na tomto serveru na doporuceni Ceské vlady (Sedlak 2022).

New World Order Opposition

New World Order Opposition (NWOO) je dezinformacni a konspiraéni web, ktery je stejné
jako predchozi weby podle Aktualné.cz (Zelenka, Prchal 2017) na seznamu webt monitorova-
nych Ministerstvem vnitra CR. Po ruské invazi na Ukrajinu v tinoru 2022 byl web spole¢né
s webem Sputnik a dal$imi ¢tyfmi dezinformacnimi servery zablokovan ¢eskymi mobilnimi
operatory, ktefi tak ucinili na vyzvu ceské vlady a Narodniho centra kybernetickych operaci
z diivodu $iteni ruské propagandy (Zivé.cz 2022).
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4. Zkoumané vlastnosti

Nekteré vlastnosti, které budeme zkoumat vychazeji z teorie manipulace, zvySena piitomnost
nékterych jazykovych jevil tak mtize ukazovat na pfitomnost konkrétnich manipulaénich tech-
nik ¢i strategii, které je mozné vyuzit v textu. Nékteré vlastnosti vSak nemaji silnou oporu v te-
orii, jejich vyuziti je tak spiSe experimentalni, zaroven pro n¢ ale n¢jaké predpoklady existuji.

Musime také zohlednit meze vyuzitych nastroji (R a UDPipe), nemizeme tedy zkoumat vlast-
nosti, které by sice mohly ukazovat na vyuziti manipula¢nich technik, ale jejich méfeni neni
S vyuzitymi nastroji mozné, jako naptiklad obsah jednotlivych textl. Proto se zamétime pouze
na jazykové vlastnosti, které jsou méfitelné strojove, naptiklad tedy mnozstvi riznych slovnich
druhti nebo slovnich tvara.

Prvni ze zkoumanych vlastnosti bude primérna délka slov. Budeme tedy zjiStovat, zda lze na
zaklad¢ této vlastnosti odlisit ¢lanky z dezinformacénich webti od ¢lankii z nedezinformacnich
webu. Délka bude udévana v poctu znak, ze kterého se primérné skladaji slova v jednotlivych
¢lancich. U této vlastnosti si stanovime piedpoklad, Ze slova budou delsi u ¢lanku z nedezin-
formacnich webi. Divodem by mohla byt snaha dezinformatorli neodrazovat ¢tenare od textu,
ve kterém by byla dlouha slova, kvili kterym by ¢tendi mohl ztratit pozornost a tak i zajem 0
precteni clanku.

Dalsi zkoumana vlastnost bude primérna délka vét v ¢lancich, ta bude vyjadfena primérnym
poc¢tem tokenti (slov). Zde budeme predpokladat delsi véty u dezinformacnich webi. Zprava
jako slohovy utvar by méla byt ptehlednd, budeme tedy piedpokladat, Ze tvirce dezinformaci
se bude snazit zpravu zneptehlednit a dezorientovat tak ¢tenare.

Budeme také analyzovat mnozstvi zkratek v textu. U této vlastnosti ptredpokladame, ze se vice
zkratek bude vyskytovat v dezinformacnich ¢lancich, protoze podobné jako délka vét mulize
vys$i zastoupeni zkratek text znepiehlednit a rozptylit tak ctenare. Naptiklad Blaha (2017) tvrdi,
ze se pouzivani zkratek v ¢eskych textech zna¢né rozsitilo po druhé svétové vélce, protoze to-
talitni rezimy ,,vzdy vitaji, kdyz je ,nova realita® popsana nov¢ a hlavné tak, aby se ,nezasveé-
ceni‘ v tomto popisu neorientovali (Blaha 2017).

Dalsi analyzovana vlastnost bude mnoZstvi interpunkénich znamének v porovnani s délkou
textu. U této vlastnosti predpokladame vyssi vyskyt interpunkénich znamének v textech z dez-
11 nebo ,,7?7 pro zatraktivnéni textu pro ¢tenafe s cilem ho Sokovat, podobné jako je tomu
fetézovych e-mailech, jimiz se mohou fake news také $ifit.

Dale budeme také zkoumat frekvence riznych slovnich druhd. Prvnim z nich bude frekvence
substantiv (podstatnych jmen). Zde pfedpokladame vys$si mnozstvi u ¢lankl z nedezinformac-
nich webti. U téchto webt predpokladdme jednodussi jazyk a snadno pochopitelna tvrzeni, na-
opak u webl dezinformacnich pak predpokladame vétsi mnozstvi privlastkii a hodnoticich
soudt. Z tohoto diivodu u dezinformacnich webti také predpokladame vyssi zastoupeni adjektiv
(ptidavnych jmen), coz bude dalsi textova vlastnost, kterou do analyzy zahrneme.

Dale se zaméfime na mnoZstvi z4jmen, které podle nas bude vys$si u dezinformacnich webd.
Twvirci dezinformacnich zprdv se mohou snazit ziskat ¢tenafovu pozornost idernymi titulky
jako: ,,A uz je to tady...“ (Aeronet) nebo ,,TO JSOU ZVRATY, PANI MULLEROVA* (New
Word Order Opposition). Dale také predpokladame pfitomnost privlastiovacich zajmen, kde
se autor obraci na ¢tenare.
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Dal$im zkoumanym slovnim druhem budou slovesa. Zde predpokladdme vysSi zastoupeni u
¢lankl z nedezinformacnich webd, a to ze stejného diivodu jako u mnozstvi substantiv. Tedy
ze nedezinformacni texty budou napsany jednodussim jazykem, a tak se véty budou cCastéji
skladat pouze z podmétu a ptisudku.

Poslednim analyzovanym slovnim druhem budou adverbia (ptislovce). Jejich primérni funkci
je rozvijeni adjektiv, sloves a dalSich adverbii, proto predpokladame, Ze jejich zastoupeni bude
vyss§i u dezinformacnich zprav, kde mtize autor adverbii vyuzit k hodnoticim tvrzenim, ktera
by se v objektivni zpraveé vyskytovat neméla a ktera mohou ukazovat na piitomnost manipula-
tivnich technik nazvanych ,,manipulativni podani‘‘ a ,,emocionalni apely*, které jsme popisovali
V teoretické casti.

Dale se vice zaméfime na slovesa, budeme analyzovat mnozstvi jednotlivych tvart jako slovesa
V prvni a ve druhé osobé¢, slovesa v infinitivu, pfitomném, minulém a budoucim case, a také
mnozstvi sloves v zdporném tvaru (s negativni polaritou). VSechny tyto tvary budou vyjadieny
jako pomeér vuci celkovému poctu tokentl v textu.

U sloves v prvni osobé predpokladame, Ze jejich zastoupeni bude vyssi u ¢lankd z dezinfor-
macnich webl. U téchto ¢lankti miize autor vyjadiovat svilj nazor a mluvit tak sdim za sebe
(popt. za redakci), coz ve zpravach z davéryhodnych webil neocekévame.

Predpokladame také, ze v dezinformacnich ¢lancich budou vice zastoupena slovesa ve druhé
osobé, kdy se autor obraci pfimo na ¢tenatre. Oba tyto slovesné tvary, tedy slovesa v prvni a
druhé osobé¢, mohou ukazovat na manipulacni techniku ,,zrcadleni, pii které se autor snazi
pripodobnit ¢tenari.

U sloves v infinitivu pfedpokladame vyssi zastoupeni u ¢lankt z dezinformaénich webt. A to
proto, Ze je to tvar neurCity a nevyjadiujici osobu, ¢islo a ¢as. Autor dezinformaci se tak diky
nému miiZze vyhnout otdzce, kdo je ptivodcem déje.

U sloves v pfitomném Ease predpokladame vyssi vyskyt u dezinformacnich webt, protoze po-
uzitim pritomného ¢asu muze autor Ctenafi podsouvat své vlastni interpretace aktualni situace.
Naopak od nedezinformacnich webl o¢ekavame, ze spiSe budou popisovat pouze situace, které
jiz probéhly, proto u nich o¢ekavame vyssi zastoupeni sloves v minulém case. U sloves v bu-
doucim case predpokladame, Ze vice budou zastoupena v dezinformacnich ¢lancich. Autor
muze budouci Cas pouzivat naptiklad, pokud by zneuZzil manipula¢ni techniky zvané ,,Sikma
plocha®, o které jsme psali vySe. U sloves v zaporném tvaru také predpokladame vyssi zastou-
peni v ¢lancich z dezinformacnich webi, a to z diivodl vyvolani negativnich emoci u ¢tenare
vici néjaké osobe, skupiné atd., tedy zneuziti manipulacni techniky ,,emocialni apely*.

Kromeé slovesnych tvarti budeme analyzovat i riizné tvary adjektiv, konkrétn€ mnoZstvi adjektiv
druhého (komparativy) a tietiho (superlativy) stupné. V obou ptipadech bude jejich mnozstvi
vyjadifeno pomérem k celkovému poctu adjektiv. Pfedpokladdme, Ze mnoZstvi komparativii
bude vyssi u nedezinformacnich ¢lankut, zde piedpokladame, Ze ¢tenafi nabidnou k popisova-
nym informacim kontext pomoci srovnani. Naopak u dezinformacnich ¢lanki budeme ocekavat

vV

vys$$i zastoupeni superlativ, protoze zde predpokladame vyssi miru absolutnich hodnoceni.

Dale budeme zkoumat hodnotu entropie, konkrétné Shannonovy entropie, kterd je pocitana
z pravdépodobnosti slov v textu, ta vyjadiuje diverzitu textu, tedy to, jak je vyrovnany poméer
zastoupeni jednotek v textu. Cim je pomér mezi jednotkami textu vyrovnanéjsi, tim je entropie
vys$$i, nizké entropie pak znamena, Ze jsou v textu jednotky, které se vykytuji s vyrazné vyssi
frekvenci nez jiné. Zde ptredpokladame vyssi entropii u ¢lankid z dezinformacnich webt, u
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¢lanki z nedezinformacnich webu predpokladdme entropii nizsi. Predpokladdme totiz, ze se
nedezinformacni ¢lanky budou vénovat jednomu konkrétnimu tématu, tudiz slova s nim spo-
jené budou opakovat Castéji nez slova jina. Naopak u ¢lankd z dezinformacénich webt by se
mohla vyskytovat manipulacni technika pfinaseni ,,jinych témat a uhybani®, ktera by entropii
zvysSovala.

Posledni zkoumana vlastnost bude hodnota TTR (Type Token Ratio), coz je vlastnost, ktera
vyjadifuje pomér mezi typy a token. Pocet typi je pocet riznych jednotek v textu, tedy pocet
unikatnich slov, a vyjadfuje tak velikost slovniku. Pocet tokenl je celkovy pocet jednotek
V textu, ten vyjadiuje délku textu. Vysledna hodnota TTR je udavéna v rozmezi 0—1, nulovy
vysledek by byl mozny pouze v nekone¢né dlouhém textu, ve kterém by se opakovalo pouze
jedno slovo, vysledku 1 bychom dosahli v takovém textu, ve kterém by se kazdé¢ slovo vysky-
tovalo pouze jednou, tedy ¢im je vysledek blize 1, tim je jeho slovnik bohatsi. Vyssi hodnota
TTR by tak mohla ukazovat na manipulativni techniku vySe popsanou jako ,,jina témata a
uhybani®, pfinaSenim novych témat (tedy i novych slov) by se tak autor mohl snazit ¢tenaie
odvést od podstaty sd€leni. Tuto vlastnost v souvislosti s dezinformacemi zkoumaly napiiklad
Anu Shrestha a Francesca Spezzano (2021) a pfisly se zjisténim, ze TTR je u fake news vyssi
nez u seridznich zpravodajskych ¢lankd. Proto pfedpokladame vyssi TTR u ¢lankut z dezinfor-
macnich webt.

Zkoumané ¢lanky maji riznou délku, proto budou vsechny vlastnosti, které se netykaji délek
zkoumanych jednotek, jako napiiklad mnozstvi substantiv, sloves atd. vyjadieny pomérem viéi
celkovému poctu tokenti v daném ¢lanku. Timto feSenim alespon ¢astecné omezime vliv délky
zkoumanych ¢lanki na vysledné hodnoty.
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5. Jazyk R

R je programovaci jazyk a prostiedi vyuzivané pro statistické analyzy a vizualizaci dat. R je
freeware, je tedy dostupné zdarma (https://www.r-project.org/), a také open-source software
(otevieny software), coz znamena, Ze je jeho zdrojovy kod volné piistupny a je mozné ho ménit.
Diky tomu muze kazdy vytvaret balicky funkci (packages), které rozsifuji moznosti programu
a jsou ulozené v tzv. knihovnach (library). Takovych knihoven je na internetu k nalezeni cela
fada, na uzivateli je vybrat si takové, které mu budou uziteéné pro konkrétni zamér.

5.1 UDPipe

UDPipe je nastroj uréeny pro zpracovavani prirozené¢ho jazyka, umoznuje tak naptiklad toke-
nizaci, lemmatizaci nebo tagovani textu. UDpipe je dostupny pro operacni systémy Linux, Win-
dows a OS X a také jako knihovna pro programovaci jazyky C++, Python, Perl, Java, C#, jako
webova aplikace* nebo jako balitek tieti strany pro R. Dostupné jsou také modely pro fadu
jazyki, kromé ¢estiny naptiklad pro anglictinu, Spanélstinu, turectinu a dalsi.

Vysledkem zpracovani textu pomoci UDPipe je tabulka ve forméatu CoNLL-U. V této tabulce
pripada na kazdy radek jedno slovo (token) spole¢né s gramatickymi a syntaktickymi informa-
cemi o ném, které jsou uvedeny v dalSich sloupcich.

Tabulka obsahuje sloupce: doc_id, paragraph_id, sentence_id, sentence, token_id, token,
lemma, upos, xpos, feats, head_token _id, dep_rel, deps, misc.

Ve sloupcich doc_id, paragraph_id a sentence_id je informace o tom, ke kterému doku-
mentu/odstavci/vété dand jednotka patii. Ve sloupci sentence je uvedena véta, ve které dany
token je, a ve sloupci token je pak dany token uveden. Sloupec lemma obsahuje lemma tokenu,
tedy jeho zdkladni tvar (napf. u sloves je uveden infinitiv slova a u podstatnych jmen nominativ
singularu, at’ uz se slovo v textu vyskytuje v jakémkoliv tvaru). Ve sloupci upos je informace o
slovnim druhu tokenu a ve sloupci Xpos je uveden tag, ktery obsahuje informace specifické pro
dany jazyk, v pfipad¢ Cestiny tag tedy obsahuje napiiklad informaci o slovnim druhu, rodu,
Cisle, padu, osobg, ¢asu atd. Sloupec feats obsahuje dalsi univerzalni i pro dany jazyk specifické
morfologické rysy jako pad, osobu, vid, Zivotnost atd. Ve sloupci head_token_id je uvedeno id
tokenu, ke kterému se dany token vztahuje, v dep_rel je informace o tom, o jaky zavislostni
vztah se jedna, a v deps je rozsifeny graf zavislosti. Ve sloupci misc jsou pak ostatni anotace,
naptiklad informace o tom, Ze za danym tokenem neni mezera v ptipad¢, kdy je za tokenem
interpunk¢ni znaménko.

Jako ptiklad si ukdzeme vystup z analyzy jednoho ze zkoumanych ¢lanki. Po instalaci balicku
UDPipe stahneme a nacteme pomoci piikazi udpipe_download_model(language = "czech") a
udpipe_load_model() jazykovy model pro ¢estinu. Dale pokra¢ujeme nahranim souboru s tex-
tem, a to ptikazem GetFileContent(). Funkci udpipe_annotate() provedeme samotnou analyzu
textu, tedy tokenizaci, otagovani, lemmatizaci a analyzu zavislosti. Funkci as.data.frame() uz
pouze vysledky ulozime ve formatu tabulky. Abychom nemuseli zobrazovat celou tabulku,
pouzijeme funkci head(), ta nam zobrazi pouze prvnich pét fadku tabulky.

4 http://lindat.mff.cuni.cz/services/udpipe/ (cit. 5. 5. 2022)
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t("C

ud te (m

as (ano e

head (tabulkaAnotacetext)

doc_id paragraph id sentence_ id sentence
1 docl 1 1 ,Ne3lo o nahodilou uddlost, ale rys chovani.’
2 docl 1 1l ,Ne3lo o nahodilou udalost, ale rys chovani.’
3 docl 1 1 ,Ne3lo o nahodilou udalost, ale rys chovani.’
< docl 1 1 ,Ne3lo o nahodilou udalost, ale rys chovani.’
5 docl 1 1 ,Ne3lo o nahodilou udalost, ale rys chovani.’
6 docl 1 1 ,Ne3lo o nahodilou uddlost, ale rys chovani.’

token id token lemma upos Xpos
1 . s PUNCT Z:-———-—-———————
2 2 Ne3lo jit VERB VpNS---XR-NA---
3 3 o o ADP RR--4-—-—-——————=
4 4 nahodilou nahodily ADJ AAFS4----1A-——-
5 5 udalost wudalost NOUN NNFS4----- A-——-
6 6 . , PUNCT Z:-—-———-———————

feats

1 <NA>
2 Gender=Neut |Number=5ing|Polarity=Neg|Tense=Past|VerbForm=Part |Voice=Act

3 AdpType=Prep|Case=Acc

4 Case=Acc|Degree=Pos|Gender=Fem|Number=5ing|Polarity=Pos

5 Case=Acc|Gender=Fem|Number=5ing|Polarity=Pos

6 <NA>
head token id dep rel deps misc

1 2 punct <NA> SpaceAfter=No

2 0 root <NA> <NA>

3 5 case <NA> <NA>

4 S amod <NA> <NA>

5 2 obl:arg <NA> SpaceAfter=No

6 8 punct <NA> <NA>

Model UDPipe ale neni naprosto piesny a v nékterych piipadech mize dochézet k chybé. Tuto
nespolehlivost miizeme ukézat naptiklad na slové ,,hovézi“. To mize byt identifikovano jako
sloveso (v infinitivu ,,hovézet™).

udpipe annotate (mod ¥ = "hovézi anotacetext
as.data.frame (anota tabul kaln
tabulkaAnotacetext[l,6:9]
token lemma upos Xpos
1 hovezi hovezet VERB VB-5---3P-AR---

V praci kromé balicku UDPipe pouzijeme i bali¢ky ,,stringi* a ,,stringr*, oba tyto bali¢ky slouzi
pro praci s fetézci znaki.

5.2 Pouzité funkce

V této kapitole predstavime funkce pouzité v nasem kodu. Prvni ze zékladnich funkeci je vytvo-
feni seznamu, ten vytvoiime ptikazem c(). Do seznamu je mozné vkladat jednotky pozdéji nebo
vyplnénim argumentu v zavorce:
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seZlal

[11 12345

Ve vytvofeném seznamu se 1ze pohybovat pomoci hranatych zavorek, piikazem seznam[4] tak
zobrazime Ctvrty prvek v seznamu nebo piikazem seznam[1:3] prvni tii prvky.

[1] 1

-]

o

Nové prvky do seznamu muzeme vkladat pomoci funkce append(). Mizeme tak do seznamu
vkladat jednotlivé prvky nebo jiné seznamy.

[1] 1 2 3 4 5 &

Podobné jako seznamy vytvofime i prazdnou tabulku, do které budeme pozdé&ji ptidavat vy-
sledky, tu vytvoiime piikazem data.frame(). Do tabulky Ize nasledné vkladat celé fadky, nebo
sloupce pomoci piikazi rbind() (fadky) a cbind() (sloupce).

X1L X2L X3L X4L X5L
1 1 2 3 4 S
2 8 S 10 11 12

Nazvy sloupct a fadkt miizeme zménit ptikazy colnames() a rownames().
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V tabulce se miizeme pohybovat stejné jako v seznamu pomoci hranatych zdvorek vybranim
fadku a sloupce, tedy tabulka[2,3] pro zobrazeni prvku na druhém fadku a ve téetim sloupci.
Také 1ze zobrazit cely sloupec nebo fadek, ptikaz tabulka[2,] zobrazi cely druhy fadek a piikaz

tabulka[,2] zobrazi cely druhy sloupec. Sloupec/tadek je také mozné vybrat pomoci nazvu ta-
bulka["b",].

bulka["b", ]

C D E
10 11 12

o ".I
w o

Ta]

|
| )

Pocet prvkll v seznamu ziskame pomoci funkce length(), tuto funkci tedy v nasem kodu vyuzi-
jeme K zjisténi toho, z kolika slov se dané texty skladaji. Pokud chceme ziskat pocet znak,
Znichz se jednotlivé prvky skladaji, pouzijeme funkci nchar(), diky tomuto tedy budeme
schopni ziskat délku slov v textu. Diky funkci unique() ziskame seznam unikatnich prvka
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(typt), kazdy prvek se tak v novém seznamu objevi pouze jednou, ackoliv je v plivodnim se-
znamu vicekrat.

Také je mozné vytvorit frekvencni tabulku, ve které se ke kazdému typu zobrazi pocet vyskytt
V Seznamu, a to pomoci funkce table().

Dalsi z uzitecnych funkci je funkce which(). Argumentem v zavorce je zde podminka, jaké
prvky v seznamu chceme nalézt, vysledkem jsou indexy, tedy to, na jakém misté se v seznamu
vyskytuji prvky, které spliuji nasi podminku. Nasledné¢ mizeme diky ziskanym indextim zob-
razit, jaké konkrétni prvky (tokeny) nasi podminku spliuji.

Cll, ¢ £ o r 1)

which(seZnam < 3)

Muzeme také vytvorit smycku, a to pomoci funkce for(). Ta provede nékolikrat operaci, ktera
je definovana ve sloZenych zavorkach, pficemz pocet opakovani mizeme nastavit. Diky této
funkci tak mizeme naptiklad postupné vlozit do prazdného seznamu ¢isla od 1 do 10.

S e T ETT
SeZllaln

'[1]1:34

€ 7 8 9 10

wn

V nasem ptipad¢ funkci for() vyuzijeme ke vkladani vysledku z jednotlivych ¢lankd do pfipra-
venych prazdnych seznamil, nebudeme tak muset analyzovat kazdy ¢lanek zvlast.

Diky funkeci install.packages() miizeme instalovat balicky funkci, které ndm rozsifi moznosti
prace v R. My tuto funkci vyuZijeme naptiklad k instalaci balicku ,,udpipe®, a to ptikazem in-
stall.packages("udpipe™).
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5.3 Vysledky analyzy v R

Vystupem analyzy provedené pomoci jazyka R bude tabulka ¢itajici 240 fadkt (kazdy pro jeden
zkoumany ¢lanek) a 20 sloupcti (kazdy pro jednu zkoumanou vlastnost). Clanky jsou v tabulce
pod ozna¢enim A 01 azH 30, pficemz nazvy ¢lank a jejich oznacéeni v tabulce je k nahlédnuti
v Ptiloze 1. Kompletni zdrojovy kod, kterym jsme k vysledné tabulce dospéli, je k nahlédnuti
Vv Piiloze 2. Vyftez z této tabulky miizeme vidét nize, viz Obrazek 1, celou vyslednou tabulku je
pak mozné nalézt v Ptiloze 3. V kazdé bunce tak mizeme vidét vyslednou naméfenou hodnotu
pro konkrétni ¢lanek a konkrétni vlastnost. Na tato data bude nasledné aplikovana logisticka
regrese.

TTR entropie prumerna_delka_tokenu prumerna_delka_vet %_zkratek_v_textu %_interpunkce
A _01.txt 0,497995188 5,866738301 5,48677 29,95745 2,00481 12,42983
A_02.txt 0,474686717 6,196989174 5,13484 22,94000 0,25063 14,63659
A_03.txt 0,489088575 6,086153271 5,30488 33,62264 0,96277 13,99230
A_04.txt 0,457762557 6,137784345 5,36016 31,09231 1,76941 13,81279
A_05.txt 0,512123439 6,036337650 5,39677 23,29851 1,32256 16,01763
A_06.txt 0,502183406 6,162415767 5,42732 28,76563 0,81098 14,03618
A_07.txt 0,486320755 6,276412991 4,98726 24,80412 1,69811 13,49057
A_08.txt 0,505518764 6,247188086 5,20475 23,25556 0,71744 15,50773
A_09.txt 0,489744663 6,413883921 5,14190 21,29008 2,17664 16,49226
A_10.txt 0,466837826 6,322657091 5,17886 26,45098 0,51348 14,59136
A_11.txt 0,528466175 6,205592031 5,43670 23,38356 1,67448 13,52981
A_12.txt 0,511319713 6,265498508 5,31806 27,42857 1,10436 16,06847
A_13.txt 0,442472058 5,891747930 5,45233 27,06154 1,90664 15,12163
A_14.txt 0,525469169 6,139212301 5,24062 23,09459 0,46917 13,67292
A_15.txt 0,520584329 6,102715820 5,24768 23,08000 2,25764 13,47942
A_16.txt 0,512485812 6,221985978 5,08400 26,71622 1,98638 11,97503
A_17.txt 0,532126168 6,277517632 5,42874 30,79365 0,70093 12,90888
A_18.txt 0,492729306 6,216094759 5,33725 23,96512 0,72707 14,98881
A_19.txt 0,466522678 6,156355680 5,32451 30,01429 1,18790 13,06695
A_20.txt 0,525333333 6,439654650 4,95600 16,94839 0,26667 15,95556

Obradzek 1: Vyrez vysledku analyzy provedené v R

6. Logisticka regrese

Logisticka regrese je statisticka metoda, kterd je vyuzivana pro odhad pravdépodobnosti, zda
nastane/nenastane né&jaky jev (zavislé proménné), a to na zakladé znamych skutecnosti (neza-
vislé proménné). V nasem piipadé budeme pouzivat konkrétné binarni logistickou regresi, pro
kterou plati, Ze zavisla proménna nabyva pravé dvou hodnot. Ta zde bude vyjadfovat, zda je
¢lanek z dezinformacniho, nebo nedezinformacniho webu. Nezavisla proménna bude dana na-
méfenou hodnotou zkoumané vlastnosti, blize napiiklad v: Rehakova (2000), LaValley (2008),
Sperandei (2014).

K vytvoreni jednotlivych logistickych regresnich modeli vyuzijeme primarné online nastroje
dostupného na strance stats.blue®. Pro doplnéni nékterych informaci vyuZijeme jesté dalsi dva
online nastroj, jejichz vysledky se shoduji s nastrojem stats.blue. Protoze stats.blue nenabizi
nekteré detailné€jsi vysledky, vyuZzijeme pro tento el online aplikace dostupné na strankach
statskingdom.com® a kol-apps.ff.upol.cz’, druhou zminénou navic vyuzijeme i pro tvorbu grafu
zobrazujiciho vyslednou logistickou regresi a zaroven nahled na data pomoci krabicového
grafu.

5 https://stats.blue/Stats_Suite/logistic_regression_calculator.html (cit. 24. 7. 2022)
& https://www.statskingdom.com/420logistic_regression.html (cit. 24. 7. 2022)
" http://kol-apps.ff.upol.cz/log-reg/ (cit. 24. 7. 2022)
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V modelech budeme pracovat se standardni hladinou vyznamnosti a = 0,05, coz by znamenalo,
ze nami zjistény vysledek testu hypotézy mize byt s 5% pravdépodobnosti chybny. V nasem
piipadé budeme ale provadét testovani vice hypotéz, konkrétné dvaceti (20 vlastnosti textu),
pficemz kazdé testovani zvysi moznost chybného vysledku. Proto vyuzijeme Bonferroniho ko-
rekci, diky které vykompenzujeme pocet testovani. Abychom tedy ziskali celkovou hladinu
vyznamnosti 5 %, je nutné tuto hladinu vydé¢lit poctem testovani o = 0,05 / 20 = 0,0025. Vy-
sledky chi-kvadratu budou vzdy uvadény pro pravostranné rozdéleni. Ho vV naSem piipad¢ defi-
nujeme jako neexistenci rozdilu ve zkoumané vlastnosti mezi dezinformac¢nimi a nedezinfor-
macnimi ¢lanky, Hi pak jako existenci statisticky vyznamného rozdilu v uziti dané vlastnosti u
obou typt ¢lankt. S touto definici Ho @ H1 budeme pracovat v ptipad¢ vSech zkoumanych vlast-
nosti.

7. Vysledky logistické regrese pro jednotlivé vlastnosti

V nésledujici ¢asti se budeme vénovat vysledkim aplikace logistické regrese na jednotlivé
vlastnosti, kompletni shrnuti vysledkit bude nasledovat po vyctu jednotlivych vysledkd.
V kazdé kapitole nejprve predstavime naméfené hodnoty zkoumané vlastnosti v jednotlivych
médiich, dale predstavime vysledky samotné logistické regrese, graficky je zobrazime a slovné
interpretujeme.

7.1 Prumérna délka tokenu

Primérné délka tokenli nam tika, z kolika znakd se v daném ¢lanku primérné skladaji textova
slova. V tabulce nize (viz Tabulka 1) mizeme vidét popisné statistiky jednotlivych naméfenych
hodnot vSech ¢lankt kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni.

Pramér Median

Médium Pramér pro kate- Median pro kate- | Minimum | Maximum
gorii gorii

Aeronet 5,2440 5,2391 4,9560 5,4868
NWOO 5,2429 5,2252 4,8652 5,7474

Dezinfo 5,3407 5,3377
PL 5,4014 5,4570 5,0019 5,9118
Sputnik 5,4746 5,4565 4,8084 5,8897
No- 5,3960 5,4088 4,8300 5,9013

vinky.cz

Nedezinfo iRozhlas 5,4342 5,4406 5,4186 5,4430 4,8704 6,2219
iDnes 5,4762 5,5242 4,9453 5,9164
CT24 5,4561 5,4226 5,2213 5,9395

Tabulka 1: Namérené hodnoty priimérné délky tokenu pro jednotlivé weby

Na nasledujicim grafu (viz Obrazek 2) mizeme vidét rozdéleni primérnych délek slov v dez-
informacnich a nedezinformac¢nich médiich a zaroven vysledny model logistické regrese pro
primérnou délku tokent v textu. Na ose X je uvedena priimérné délka tokenti ve znacich a na
ose Y pravdépodobnost (0—1) toho, zda se jednd dle modelu o ¢lanek z dezinformaéniho ¢i
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nedezinformacniho webu (dezinformacni 0, nedezinformaéni 1). Jednotlivé ¢lanky jsou v grafu
zobrazeny jako krouzky (bodovy graf), zde si mizeme naptiklad v§imnout, ze nedezinformacéni
weby maji zna¢n¢ odlehlé pozorovani s vysokou délkou tokenti (X = 6,2; y = 1). V krabicovém
grafu umisténém nad/pod bodovym grafem je pak shrnuti téchto jednotlivych pozorovani vidi-
telnych v bodovém grafu. Uvniti krabice je 50 % vSech pozorovani, usecky jsou pak 1,5 mezi-
kvartilové odchylky, mezi nimi je 99,3 % pozorovani. Data, ktera lezi mimo usecku, jsou po-
vazovana za odlehlé hodnoty. Usecka uvnitf krabice zobrazuje median, tedy hodnotu oddélujici
spodnich a hornich 50 % pozorovanych ¢lankt. Z grafu je tedy zfejmé, ze median délek tokenti
je vyssi u ¢lanki z nedezinformacnich webt.
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Obrdzek 2: Graf rozdéleni primérnych délek slov pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodo-
vého grafu a proloZené logistické regrese

Déle na zaklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou ob¢ skupiny na zakladé této
vlastnosti statisticky vyznamné odliitelné. VysledKy testu logistické regrese jsou: x%1) = 9,985,
p-hodnota = 0,001578. Protoze p-hodnota < a (0,0025), Ho se zamita. Model je s dodanym
regresorem vyznamné lepsi nez bez néj. NavySeni o 1 jednotku v X zvysi Sanci byt odpovédi
104475 %, to znamend, ze pokud by byla primérné délka tokenti v ¢lanku o jeden znak
vyssi, Sance, Ze se jedna o ¢lanek z nedezinformaéniho webu se zvysi téméf Ctytikrat. Logis-
tickd regrese dokéaze spravné piifadit ¢lanek k dezinformac¢nimu nebo nedezinformacnimu
webu podle primérné délky slov v 58,75 % ptipadu.

Vysledek logistické regrese mtizeme vidét v nasledujici tabulce (Tabulka 2). Zde jsou uvedeny
odhady koeficienta Po (konstanta) a 1 (prumérna délka tokend) rovnice y =1/(1+

e‘(BO*'Bixl)), smérodatna odchylka je smérodatna odchylka koeficientu, p-hodnota je pravdeépo-
dobnost s jakou vznika takovy nebo vyssi koeficient pouze vlivem nahody, $ance je exponen-
covany koeficien, tj. exp(koeficient) a 99,75% KI je 99,75% konfiden¢ni interval koeficientu
pro zvolenou hladinu o po korekci 0,0025.

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota | Sance 99,75% KI
Primérna délka tokent 1,7002 0,5543 0,0022 | 5,4749 | 1,0248 — 29,2505
Konstanta -9,1639 2,9897 0,0022
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Tabulka 2: Vysledky logistické regrese, priimeérnad délka slov

Pro zjisténi, zda se jednd o clanek z dezinformacéniho nebo nedezinformacniho média, staci
dosadit do vzorce (1) niZe za x; primérnou délku tokent v poétu znakd. Cim vyssi je vysledna
hodnota nad 0,5, tim spiS je mozné povazovat ¢lanek za nedezinformacni, naopak ¢im je vysle-
dek nize pod 0,5, tim spise je dezinformacni. (Vzorec plati pouze pro Cesky jazyk.)

1 1
1 + e-(-91639+1,7002x,) (1)

Z téchto vysledkt tedy vyplyva, Ze 1ze odhalit, byt’ s malou piesnosti, ale statisticky vyznamné,
zda Clanek pochazi z dezinformac¢niho, nebo nedezinformacniho média, pomoci primeérné
délky tokeni. Ta je vyssi u ¢lankl z nedezinformacnich webi, vysledky tedy potvrzuji nas
piedpoklad, Zze primérna délka slov bude mensi u ¢lankl z dezinformacnich webt.

7.2 Prumérna délka vét

Primérné délka véty je primérny pocet tokent, ze které¢ho se skladaji véty v daném clanku.
Popisné statistiky jednotlivych naméfenych hodnot vSech ¢lanka kategorizované do skupin dez-
informacni a nedezinformacni miazeme vidét v néasledujici tabulce, viz Tabulka 3.

Pramér Median

Médium Primér pro kate- Median pro kate- | Minimum | Maximum
gorii gorii

Aeronet 25,3488 24,5749 16,9484 33,6226
NWOO 21,9541 21,7034 10,3276 33,4545

Dezinfo 21,2345 20,5966
PL 18,7722 19,0873 12,0169 26,8571
Sputnik 18,8630 17,9181 12,3571 34,2500
No- 18,7317 18,0878 13,7692 26,0000

vinky,cz

Nedezinfo iRozhlas 18,3946 18,4806 18,2200 18,2034 12,1463 25,4800
iDnes 17,9398 17,2974 14,2609 24,8750
CT24 18,8561 18,5789 14,6522 23,5652

Tabulka 3: Namérené primérné délky vét pro jednotlivé weby

Na nasledujicim grafu (viz Obrazek 3) miizeme vidét rozdé€leni primérnych délek vét v jednot-
livych ¢lancich a zarovei vysledny model logistické regrese. Hodnoty na ose X vyjadiuji pra-
mérnou délku vét v tokenech, osa Y pak ukazuje pravdépodobnost (0—1) toho, zda se dle modelu
logistické regrese jednd o ¢lanek z dezinformacniho (0) nebo nedezinformacéniho (1) média.
Z grafu si miizeme povSimnout, Ze median délky vét je mensi u nedezinformacnich webil nez
u dezinformacnich, dezinformacni weby maji zaroven vyrazné vétsi rozptyleni délek vét.
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Obrdzek 3: Graf rozdéleni prumérnych délek vét pro dezinformacéni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového
grafu a proloZené logistické regrese

Dale na zaklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou dezinformacni a nedezin-
formacéni weby na zakladé pramérné délky vét statisticky vyznamné odlisitelné. Vysledky testu
logistické regrese jsou: x%1) = 26,6169, p-hodnota = 2,481e-7. Protoze p-hodnota < a. (0,0025),
Ho se zamita. Model je s dodanym regresorem vyznamné lepsi nez bez néj. NavySeni o 1 jed-
notku v x snizi Sanci byt odpovédi ,,1 0 16 %. ZvySeni pramérné délky vét o jeden token tak
znamena o 16 % nizsi Sanci, Ze se jedna o ¢lanek z nedezinformacniho webu, Sance, ze jde o
dezinformacni ¢lanek, tak vzroste o 16 %. To znamenad, ze ¢im je primérna délka vét v ¢lanku
vys$si, tim spiSe I1ze ¢lanek povazovat za dezinformacni. Logisticka regrese dokaze spravné pii-
fadit ¢lanek k dezinformac¢nimu nebo nedezinformacnimu webu v 64,167 % ptipadi.

Vysledek aplikace logistické regrese miizeme vidét v tabulce (viz Tabulka 4) nize.

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota Sance 99,75% KI
Primérna délka vét -0,1738 0,0376 <0,0000 | 0,8405 | 0,7501 —0,9417
Konstanta 3,4265 0,7455 <0,0000

Tabulka 4: Vysledky logistické regrese, primérnad délka vet

Pro zjisténi, zda se jednd o clanek z dezinformacéniho nebo nedezinformacniho média, staci
dosadit do vzorce (2) niZe za x1 pramérnou délku vét v poétu tokeni. Cim vyssi je vysledek
tohoto vzorce nad 0,5, tim spide lze text povazovat za nedezinformaéni. Cim niZe je pak pod
0,5, tim je spiSe dezinformacni.

1
71 + ¢—(34349-0,1743x;) (2)
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Ze ziskanych vysledka tak vyplyva, ze 1ze s malou, ale statisticky vyznamnou, pfesnosti, 1ze
odhalit pomoci primérné délky vét, zda se jednd o ¢lanek z dezinformacéniho, nebo nedezinfor-
macniho média. Zvysujici se primernd délka vét tak znamena vyssi Sanci toho, Ze je ¢lanek
Z dezinformacniho média. Tyto vysledky tak potvrzuji nds predpoklad, ze dezinformacni ¢lanky
budou mit vyssi primérnou délku vét nez clanky nedezinformacni. Divodem by mohla byt
snaha tviirce dezinformaci zmadst ¢tenare pomoci slozitych souvéti.

7.3 Mnozstvi zkratek v textu

Mnozstvi zkratek v textu zde bude uvadéno Vv procentech, tedy jaké procento slov v textu jsou
zkratky. Popisné statistiky jednotlivych naméfenych hodnot vSech ¢lankid kategorizované do
skupin dezinformacni a nedezinformacni jsou uvedeny v tabulce nize (viz Tabulka 5).

Médium Priamér ;;“IE ig_ Median pl\r/{)eﬁzg_ Minimum | Maximum
(o) (o) (o) 0)
@) gorii @) | O | goriie) | () (%)
Aeronet 1,41 1,30 0,25 3,84
NWOO 1,30 1,05 0 4,93
Dezinfo 1,16 0,96
PL 1,13 0,92 0 3,74
Sputnik 0,80 0,55 0 3,31
No- 0,81 0,48 0 3,93
vinky.cz
Nedezinfo iRozhlas 0,60 0,76 0,32 0,52 0 1,78
iDnes 0,79 0,35 0 2,77
CT24 0,82 0,64 0 2,62

Tabulka 5: Namérené hodnoty mnoZstvi zkratek v textu pro jednotlivé weby

Graf nize (Obrazek 4) zobrazuje rozdé€leni zastoupeni zkratek v jednotlivych ¢lancich a vysled-
nou logistickou regresi aplikovanou na tyto hodnoty. Osa X ukazuje, kolik procent ¢lanku je
tvoteno zkratkami, a osa Y pravdépodobnost (0—1) toho, jestli je ¢lanek dle modelu z dezinfor-
macniho (0) nebo nedezinformacniho (1) webu. MiiZzeme si zde povSimnout, Ze median zastou-
peni zkratek je niZsi u ¢lanki z nedezinformaénich webd, ty maji také mensi rozptyl.
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Obrazek 4: Graf rozdéleni zastoupeni zkratek pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového
grafu a proloZené logistické regrese

Dale na zaklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou dezinformacni a nedezin-
formacéni weby na zdkladé mnozstvi zkratek odliSitelné. Vysledky testu logistické regrese jsou:
pravostranna, x%1) = 12,432, p-hodnota = 0,000422. Protoze p-hodnota < a (0,0025), Ho se za-
mita. Model je s dodanym regresorem vyznamné lep$i nez bez néj. NavySeni o 1 jednotku v x
snizi Sanci byt odpovédi ,,1¢ 0 41,4 %. Pokud se tedy zastoupeni zkratek v textu zvysi o jedno
procento, $ance, Ze se jedné o ¢lanek z nedezinformaéniho webu, se snizi o 41 %. Cim vyssi je
tedy zastoupeni zkratek v textu, tim spiSe bude text pfifazen k dezinformaénimu webu. Logis-
ticka regrese dokéaze spravné prifadit ptivod ¢lanku k dezinforma¢nimu ¢i nedezinformaénimu
webu v 59,583 % pripadu.

V nésledujici tabulce (viz Tabulka 6) zobrazuje vysledky logistické regrese.

Proménna Koeficient | Smérodatns odchylka | p-hodnota | Sance 99,75% KI
Primérna délka tokeni -0,5343 0,1601 0,0008 | 0,5861 | 0,3612 —0,9509
Konstanta 0,5023 0,1967 0,0106

Tabulka 6: Vysledky logistické regrese, procento zkratek v textu

Pro zjisténi, zda se jedna o Clanek z dezinformacniho nebo nedezinformaéniho média, staci
dosadit do vzorce (3) niZe za X1 primé&rnou délku tokenti v poétu znaki. Cim vyse bude vysle-
dek nad 0,5, tim spiSe se jedna o Clanek z nedezinformaéniho webu, ¢im nize pod touto hranici
bude, tim spiSe jde o dezinformacni ¢lanek. (Vzorec plati pouze pro ¢esky jazyk.)

1
" 1 4 ¢—(0,5023-0,5343x;)

(3)
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Zjistili jsme tedy, ze zastoupeni zkratek je vyssi u ¢lankl z dezinformacnich webii. Rozdil je
zde natolik vyznamny, ze 1ze na zaklad¢ této vlastnosti urcit se statisticky vyznamnou ptesnosti,
zda jde o ¢lanek z dezinformacniho, nebo nedezinformacniho webu. Vysledky tak potvrzuji nas
predpoklad, ze zastoupeni zkratek bude vyssi u ¢lanka z dezinformacnich webd. Toto vétsi
mnozstvi zkratek si vysvétlujeme snahou autora text znepiehlednit a rozptylit tak ¢tenafovu
pozornost.

7.4 MnoZzstvi interpunkce

Mnozstvim interpunkce v textu zde mame na mysli procento interpunk¢nich znamének z cel-
kové délky textu (poctu tokenu). Popisné statistiky jednotlivych naméfenych hodnot vSech
¢lankl kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni lze vidét v nésledujici ta-
bulce (Tabulka 7).

Primér Primér Median Medidn
Médium (%) pro kate- (%) pro kate- | Minimum | Maximum

gorii (%) gorii (%)
Aeronet 14,27 14,08 11,07 16,64
NWOO 17,74 17,52 11,96 25,06

Dezinfo 16,39 16,07
PL 18,36 17,72 12,03 26,95
Sputnik 15,19 15,10 9,82 20,58
No- 18 18,06 9,84 24,10
vinky.cz

Nedezinfo iRozhlas 15,86 16,66 15,73 16,51 11,80 18,88
iDnes 16,44 16,35 11,55 22,85
CT24 16,35 16,22 11,32 21,20

Tabulka 7: Namérené hodnoty mnoZstvi interpunkce pro jednotlivé weby

Grafu niZe (viz Obrazek 5) zobrazuje rozdéleni mnozstvi interpunkce v jednotlivych dezinfor-
macnich a nedezinformacnich ¢lancich a vysledny model logistické regrese pro tuto vlastnost.
Osa X udava mnozstvi interpunkce v procentech v jednotlivych ¢lancich, osa Y zobrazuje prav-
dépodobnost (0-1) toho, zda se dle modelu jedna o ¢lanek z dezinformaéniho (0) webu, nebo
nedezinformacéniho (1). Krouzky v grafu (bodovy graf) predstavuji jednotlivé ¢lanky, krabi-
covy graf (pod/nad bodovym grafem) je pak shrnuti jednotlivych pozorovani. Mizeme si zde
povSimnout, Ze mezi medidnem ani rozptylem mnozstvi interpunkce u dezinformacnich a ne-
dezinformacnich webt neni vyrazny rozdil.
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Obradzek 5: Graf rozdéleni mnoZstvi interpunkce pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového
grafu a proloZené logistické regrese

Dale na zéklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou ob¢ skupiny webi statis-
ticky vyznamné odliSitelné na zakladé¢ mnozstvi interpunkce v textu. Vysledky testu logistické
regrese jsou: x) = 0,5239, p-hodnota = 0,4692. Protoze p-hodnota > a (0,0025), Ho nelze za-
mitnout. Model neni s dodanym regresorem vyznamné lepsi nez bez néj (nemé na urceni odpo-
veédi vyznamny vliv).

Vysledky aplikace logistické regrese mizeme vidét v nasledujici tabulce (Tabulka 8).

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota | Sance 99,75% KI
Mnozstvi interpunkce (%) 0,0322 0,0445 0,4700 | 1,0327 | 0,9026 —1,1815
Konstanta -0,5316 0,7470 0,4767

Tabulka 8: Viysledky logistické regrese, mnoZstvi interpunkce

Z nasich vysledk tedy vyplyva, Ze podle mnozstvi interpunkce nelze jednoznacné urcit, zda
dany ¢lanek pochézi z dezinformacniho, nebo nedezinformacniho webu. Na&s predpoklad, Ze
mnozstvi interpunkce bude v ¢lancich z dezinformacnich webt, se tak nepotvrdil. Divodem,
proc¢ na zéklad¢ této vlastnosti nelze odlisit obé skupiny ¢lanki, by mohlo byt to, Ze je mnoZstvi
interpunkce dano jazykem textu, tedy CeStinou.

7.5 MnozZstvi substantiv

Mnozstvi substantiv je pocet substantiv (podstatnych jmen) v textu. V nasem piipadé¢ je vyjad-
feno procentem, které zabira v textu, tedy kolik procent slov z textu tvofi substantiva (v jakém-
koliv tvaru). Popisné statistiky jednotlivych naméfenych hodnot vSech ¢lankd kategorizované
do skupin dezinformacni a nedezinformacni jsou uvedeny v tabulce nize, viz Tabulka 9.
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Médium Prumér égu‘?; ig_ Median pl\r/[oeﬁ;I; Minimum | Maximum
0, 0, 0, 0,
) goriie)y | 0| goriiw) | (P (%)
Aeronet 30,07 29,98 24,18 38,24
NWOO 26,43 26,19 18,79 35,32
Dezinfo 29,29 29,19
PL 29,52 28,67 21,52 40
Sputnik 31,13 31,79 21,08 37,13
No- 32,09 32,05 22,73 42,06
vinky.cz
Nedezinfo iRozhlas 34,72 33,45 34,72 32,78 25,56 44,10
iDnes 32,98 32,89 23,41 42,98
CT24 34,03 33,96 25,54 40,46

Tabulka 9: Namérené hodnoty mnoZstvi substantiv pro jednotlivé weby

Na grafu nize (viz Obrazek 6) je zobrazeno rozdéleni mnozstvi substantiv v jednotlivych ¢lan-
cich a vysledna logisticka regrese. Na ose X je uvedeno mnozstvi substantiv v procentech a na
0se Y je pravdépodobnost (0—1) toho, zda se dle modelu jedna o ¢lanek z dezinformacéniho (0)
nebo nedezinforma¢niho (1) média. MiiZzeme si zde pov§imnout, Ze median mnozstvi substantiv
je vyssi u ¢lankt z nedezinformacénich médii.
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Obradzek 6: Graf rozdéleni mnoZstvi substantiv pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového
grafu a proloZené logistické regrese

Daéle na zékladé€ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou obé skupiny webil na za-

klad¢€ mnozstvi substantiv statisticky vyznamné odliSitelné.

Vysledky testu logistické regrese jsou: x%) = 43,6100, p-hodnota = 4,008e-11. Protoze p-hod-
nota < a (0,0025), Ho se zamita.
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Model je s dodanym regresorem vyznamné lep$i nez bez néj. NavySeni o 1 jednotku v X zvysi
Sanci byt odpoveédi ,,1¢ 0 21 %. Pokud se tedy v textu zvysi zastoupeni substantiv o 1 %, Sance,
7e se jedna o €lanek z nedezinformaéniho webu, se zvysi o 21 %. To znamend, Ze ¢im vice je
Vv ¢lanku substantiv, tim spiSe ho mizeme povazovat za nedezinformacni. Logistické regrese
dokaze spravné prifadit ¢lanek k dezinforma¢nimu nebo nedezinformacnimu webu v 65,417 %
ptipadda.

Vysledek aplikace logistické regrese miizeme vidét v tabulce nize (viz Tabulka 10).

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota | Sance 99,75% KI
Mnozstvi substantiv (%) 0,1905 0,0326 <0,0000 | 1,2098 | 1,0964 —1,3350
Konstanta -5,9656 1,0271 <0,0000

Tabulka 10: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi substantiv

Pro zjisténi, zda se jednd o clanek z dezinformacéniho nebo nedezinformacniho média, staci
dosadit do vzorce (4) niZze za x1 pramérnou délku tokenti v podtu znaki. Cim bude vysledek
vysSe na 0,5, tim spiSe lze ¢lanek povazovat za nedezinformacni, naopak ¢im nize pod 0,5 vy-
sledek bude, tim spiSe je mozné ¢lanek povazovat za dezinformacni (plati pouze pro cesky ja-

zyk).

1
" 1 4+ ¢—(=59656+0,1905x;)

(4)

Z vysledki tedy plyne, Ze nedezinformacni weby maji ve svych ¢lancich vyssi zastoupeni sub-
stantiv nez weby dezinformacni. Lze tedy se statisticky vyznamnou pfesnosti na zakladé této
vlastnosti pfifadit ¢lanek k jednomu typu webu. Vysledky tak potvrzuji nds pfedpoklad, Ze
V ¢lancich z dezinformacénich webtl bude zastoupeni substantiv mensi. Tento rozdil by mohl byt
dén tim, ze nedezinformac¢ni média se snazi o jednoduchy jazyk, ktery by byl ¢tenarem snadno
pochopitelny, a proto vice tvoii véty jednoduché skladajici se pouze z podmétu a prisudku.

7.6 Mnozstvi adjektiv

Mnozstvi adjektiv zde bude uvadéno v procentech, jaka adjektiva (ptidavna jména) tvoti z cel-
kové délky textu. V tabulce niZe (viz Tabulka 11) miZeme vidét popisné statistiky jednotlivych
naméienych hodnot vSech clankl kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni.

oy Prumér . r Median - .
Médium Pr(';/n;er pro kate- M(e(;h; n pro kate- er(u/m)um Ma2<o|/rr;um
0 gorii (%) 0 gorii (%) 0 0
Aeronet 11,13 11,13 8,02 13,67
Dezinfo 11,13 11,09
NWOO 11,44 11,50 6,39 14,77
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PL 10,48 16,60 4,30 18,82

Sputnik 11,46 10,95 6,80 19,38

Novinky.cz 10,15 10,29 5,80 17,10

iRozhlas 10,42 10,33 7,25 17,35
Nedezinfo 10,69 10,68

iDnes 10,67 10,68 7 14,24

CT24 11,51 11,82 8,19 16,45

Tabulka 11: Namérené hodnoty mnoZstvi adjektiv pro jednotlivé weby

Graf nize (Obrazek 7) zobrazuje rozdéleni mnozstvi adjektiv v jednotlivych ¢lancich z dezin-
formacnich a nedezinformacnich webt a proloZenou logistickou regresi. Na ose X je uvedeno
mnozstvi adjektiv v procentech, na ose Y je pak pravdépodobnost (0-1), zda jde dle modelu o
¢lanek z dezinformacniho, nebo nedezinformacniho média (dezinformacni = 0, nedezinfor-
macni = 1). Na grafu miizeme vidét, ze mezi medidnem zastoupeni adjektiv na dezinformacnich
a nedezinformacnich webech neni vyrazny rozdil.
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Obrdzek 7: Graf rozdéleni mnoZstvi adjektiv pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového
grafu a proloZené logistické regrese

Déle na zaklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou ob& skupiny webt na za-
kladé této vlastnosti statisticky vyznamné odlisitelné. Vysledky testu logistické regrese jsou:
¥?1) = 2,0324, p-hodnota = 0,1540. Protoze p-hodnota > a (0,0025), Ho nelze zamitnout. Model
neni s dodanym regresorem vyznamne¢ lepsi nez bez néj (nemd na urcéeni odpovedi vyznam-ny
vliv).

Vysledky logistické regrese mizeme vidét v nasledujici tabulce (viz Tabulka 12).
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Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota | Sance 99,75% KI
Mnoizstvi adjektiv (%) -0,0775 0,0548 0,1572 | 0,9254 | 0,7842 —1,0921
Konstanta 0,8451 0,6110 0,1666

Tabulka 12: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi adjektiv

Ptredpokladali jsme, Ze zastoupeni adjektiv bude vyssi u ¢lankt z dezinformacnich webtl, z vy-
sledkt ale vyplyva, Ze na zdkladé¢ této vlastnosti nemizeme se statisticky vyznamnou piesnosti
urcit pavod ¢lanku.

7.7 Mnozstvi zaijmen

Mnozstvi zjmen je zde procentudlni zastoupeni zajmen v textu, tedy jaké procento slov z ce-
1€ho textu jsou z4jmena. Popisné statistiky jednotlivych naméfenych hodnot vSech ¢lankt ka-
tegorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni jsou uvedeny v tabulce nize (viz Ta-
bulka 13).

Médium Priamér ;;“IE i;_ Median pl\r/{)eﬁzg_ Minimum | Maximum
(o) (o) (o) 0)
)| gorii (%) o) | gorii (@) | (7 (%)
Aeronet 9,65 9,68 6,11 13,96
NWOO 10,63 9,89 5,91 19,92
Dezinfo 9,29 8,81
PL 8,79 8,70 3,69 16,57
Sputnik 8,10 8,01 3,93 13,76
Novinky.cz 8,19 7,57 4,35 13,60
iRozhlas 6,64 6,38 4,64 10,94
Nedezinfo 7,36 7,01
iDnes 7,51 7,55 3,44 12,47
CT24 7,07 7,28 3,25 11,57

Tabulka 13: Namérené hodnoty mnoZstvi zdjmen pro jednotlivé weby

Graf zobrazujici rozdéleni mnoZstvi z4jmen v jednotlivych textech a proloZenou logistickou
regresi mizeme vidét nize (viz Obrazek 8). Osa X zde ukazuje mnozstvi zajmen v jednotlivych
¢lancich v procentech, osa Y pak pravdépodobnost (0—1) toho, z jakého webu dle modelu ¢lanek
pochazi (dezinformacni = 0, nedezinformacni = 1). V grafu vidime, Ze median mnozstvi zdjmen
je vyssiu ¢lankl z dezinformacnich médii. Také si zde mizeme povSimnout vyrazné odlehlého
pozorovani u ¢lanku z dezinforma¢niho webu (X = 19,9; Y = 0). Logisticka regrese mifici k Y

24

formacéniho webu.
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Obrdzek 8: Graf rozdéleni mnoZstvi zdjmen pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového
grafu a proloZené logistické regrese

Daéle na zaklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou dezinformacni a nedezin-
formacni weby na zdklad€ mnozstvi z4jmen v ¢lancich statisticky vyznamné odlisitelné. Vy-
sledky testu logistické regrese jsou: x°a) = 32,8885, p-hodnota = 9,760e-9. Protoze p-hodnota
< (0,0025), Ho se zamita. Model je s dodanym regresorem vyznamné lep$i nez bez néj. Na-
vySeni o 1 jednotku v X snizi Sanci byt odpovédi ,,1 0 26,3 %. Jinymi slovy, vyssi zastoupeni
zdjmen o 1 % snizi Sanci toho, Ze se jednd o nedezinformacni ¢lanek, o 26,3 %, coz znamena,
ze ¢im vice je v ¢lanku zajmen, tim spiSe ho mizeme povazovat za dezinformacni. Logisticka
regrese tak spravé dokaze ptifadit ¢lanek k dezinforma¢nimu nebo nedezinformacnimu webu
V 66,667 % ptipadu.

Vysledky aplikace logistické regrese miZzeme vidét v nasledujici tabulce (Tabulka 14).

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota | Sance 99,75% KI
MnozZstvi zajmen (%0) -0,3055 0,0588 <0,0000 | 0,7368 | 0,6169 —0,8800
Konstanta 2,5226 0,4997 <0,0000

Tabulka 14: Viysledky logistické regrese, mnoZstvi zdjmen

Vysledny vzorec (5) miizeme vidét nize. Pro zjiSténi, zda ¢lanek pochazi z ne/dezinformacniho
webu, dosadime za x1 mnoZstvi zajmen v procentech. Cim vyse bude vysledek na hranici 0,5,
tim spiSe lze dany ¢lanek povazovat za nedezinformacni, naopak ¢im nize pod 0,5 vysledek
bude, tim spiSe ho 1ze povazovat za dezinformacni (plati pouze pro Cesky jazyk).

1
" 1 4 ¢—(2,5226-0,3055x1)

(5)
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Z nasich vysledkt tedy vyplyva, ze se zvySujicim se mnoZzstvi zajmen v textu rosta Sance, ze
jde o text z dezinformaéniho média. Na zaklad¢ této vlastnosti textu tak mizeme se statisticky
vyznamnou piesnosti urcit, z jakého webu text pochazi. Vysledky tak potvrzuji nas piredpoklad,
snahou o uderna tvrzeni, ktera maji za cil zaujmout ¢tenaie, jako naptiklad zacatek titulku jed-
noho ¢lanku z webu Aeronet: ,,A je to tady!“.

7.8 Mnozstvi sloves

Mnozstvi sloves v textu nam tikd, kolik procent textu je tvofeno slovesy. V nasledujici tabulce
(Tabulka 15) mazeme vidét popisné statistiky jednotlivych naméfenych hodnot vSech ¢lanka
kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni.

Médium Priamér ;;“IE i;_ Mediin pl\r/{)eﬁzg_ Minimum | Maximum
(o) (o) (o) 0)
(%) gorii (%) ) | gorii (@6) | (7 (%)
Aeronet 15,61 15,72 11,93 19,82
NWOO 15,96 15,98 10,88 23
Dezinfo 16,25 15,91
PL 17,72 17,76 13,61 23,62
Sputnik 15,70 15,28 12,66 20,27
No- 17,39 17,85 12,54 21,29
vinky.cz
Nedezinfo iRozhlas 15,74 16,47 15,64 16,29 9,64 21
iDnes 16,75 17,16 10,79 24,04
CT24 15,99 15,65 11,36 20,82

Tabulka 15: Namérené hodnoty mnoZstvi sloves pro jednotlivé weby

Na grafu nize (viz Obréazek 9) vidime mnozstvi sloves v jednotlivych ¢lancich a vysledny model
logistické regrese. Hodnoty na ose X zde predstavuji mnozstvi sloves vyjadiené v procentech a
0sa Y zobrazuje pravdépodobnost (0-1) toho, zda se dle modelu jedna o ¢lanek z dezinformac-
niho (Y = 0) ¢i nedezinformacniho (Y = 1) webu. V grafu mizeme vidét, ze rozdil medianu
mnozstvi sloves u dezinformacnich a nedezinformac¢nich webt neni vyrazny, u obou se pohy-
buje kolem 16 %.
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Obrazek 9: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového grafu
a proloZené logistické regrese

Daéle na zéklad€ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda je mozné obé skupiny webt na
zakladé mnozstvi sloves statisticky vyznamné odlisit. Vysledky testu logistické regrese jsou:
v?(1) = 0,4216, p-hodnota = 0,5162. Protoze p-hodnota > a (0,0025), Ho nelze zamitnout. Model
neni s dodanym regresorem vyznamné lepsi nez bez n¢j (nema na urceni odpovédi vyznamny
vliv).

Vysledky logistické regrese miizeme vidét v tabulce niZe (viz Tabulka 16).

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota Sance 99,75% KI
Mnoizstvi sloves (%) 0,0323 0,0498 0,5167 | 1,0328 | 0,8884 —1,2007
Konstanta -0,5283 0,8249 0,5219

Tabulka 16: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi sloves

Ze ziskanych vysledki tak vyplyva, Ze mnozstvi sloves v textu neni vlastnost, na jejiz zakla-
dech Ize se statistky vyznamnou ptesnosti ur€it, zda jde o ¢lanek z dezinformac¢niho, nebo ne-
dezinformac¢niho webu. Pfedpokladali jsme, Ze u dezinformacnich webt bude zastoupeni slo-
ves niz$i z divodu vEtsi miry rozvijeni vét, tento predpoklad se tedy nepotvrdil.

7.9 Mnozstvi adverbii

Mnozstvi adverbii (pfislovei) je zde mnozstvi adverbii v textu vyjadieno v procentech z cel-
kové délky textu. Zjist€né hodnoty priméru, medidnu, minima a maxima pro jednotlivé weby
1ze vidét v nasledujici tabulce (Tabulka 17).
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Médium Prumér égu‘?; i;_ Median pl\r/[oeﬁ;g Minimum | Maximum
0, 0, 0, 0,
) goriie)y | 0| goriiw) | (P (%)
Aeronet 6,64 6,79 4,28 8,24
NWOO 7,78 7,79 3,72 11,96
Dezinfo 6,83 6,81
PL 6,84 6,62 3,07 11,76
Sputnik 6,06 6,10 2,84 10,84
No- 5,99 6,06 2,16 11,60
vinky.cz
Nedezinfo iRozhlas 5,98 5,06 5,70 5,82 3,47 10,35
iDnes 5,96 6,16 1,82 8,97
CT24 5,90 5,74 3,43 9,12

Tabulka 17: Namérené hodnoty mnoZstvi adverbii pro jednotlivé weby

Nasledujici graf (Obrazek 10) zobrazuje rozdéleni mnozstvi adverbii v jednotlivych ¢lancich
z dezinformacnich a nedezinformaénich webu a prolozenou logistickou regresi. Na ose X je
mnozstvi adverbii v procentech, osa Y ukazuje, s jakou pravdépodobnosti (0—1) jedle modelu
¢lanek z dezinformac¢niho (0) nebo nedezinformacniho (1) webu. Mizeme zde vidét, Ze median

A4

mnozstvi adverbii je vyssi u ¢lankl z dezinformacnich webl, logisticka regrese smétujici na

ose Y k 0 znaci, ze ¢im vice je v ¢lanku adverbii, tim pravdépodobnéjsi je, ze ¢lanek pochazi
Z dezinformacniho webu.
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Obrdzek 10: Graf rozdéleni mnoZstvi adverbii pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového
grafu a proloZené logistické regrese

Dale na zéklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou dezinformacni a nedezin-
formacni weby na zékladé¢ mnozstvi adverbii statisticky vyznamné odliSitelné. Vysledky testu
logistické regrese jsou: pravostranna, %) = 12,598, p-hodnota = 0,000386. Protoze p-hodnota
< a (0,0025), Ho se zamita. Model je s dodanym regresorem vyznamné lep$i nez bez n¢j.
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Navyseni o 1 jednotku v X sniZi Sanci byt odpovédi ,,1° 0 21,9 %. Pokud je tedy v ¢lanku o 1 %
vice adverbii, snizi se Sance, Ze se jednéd o nedezinformacni ¢lanek o 21,9 %. Jinymi slovy plati,
ze: ¢im vys$i zastoupeni adverbii v ¢lanku je, tim spiSe ho lze povazovat za dezinformacni.
Logisticka regrese zde dokaze spravné prifadit ¢lanek k ne/dezinformac¢nimu webu v 60,417 %
piipadu.

Vysledky logistické regrese jsou uvedeny v nasledujici tabulce (Tabulka 18).

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota Sance 99,75% KI
MnoiZstvi adverbii -0,2467 0,0724 0,0007 | 0,7813 | 0,6278 —0,9724
Konstanta 1,5751 0,4795 0,0010

Tabulka 18: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi adverbii

Pro zjiSténi toho, zda pochézi ¢lanek z dezinformacniho, nebo nedezinforma¢niho webu, staci
dosadit do vzorce (6) niZe za X1 mnozstvi adverbii v procentech. Cim vy3e nad hranici 0,5 vy-
sledek bude, tim spisSe lze dany ¢lanek povazovat za nedezinformacni, ¢im nize pod 0,5 bude,
tim spiSe se bude jednat o ¢lanek dezinformacni (plati pouze pro ¢estinu).

1
1 + ¢~ (1,5751-0,2467x)

(6)

Ze zjisténych vysledki tedy vyplyva, Ze je mozné se statisticky vyznamnou ptfesnosti urcit, zda
¢lanek pochazi z dezinformacniho, ¢i nedezinformacniho webu na zdklad€ poctu adverbii
vV ném. S rostoucim zastoupenim adverbii v textu se zvysi Sance, Ze je ¢lanek z dezinformaéniho
webu. Tyto vysledky tak potvrzuji nas plivodni ptedpoklad, Ze adverbia budou vice zastoupena
Vv ¢lancich z dezinformac¢nich webli. To by mohlo byt ddno tim, Ze adverbia primarné slouzi
k rozvijeni dalSich slov a autor dezinformacnich zprav je tak muze vyuzit k hodnoticim tvrze-
nim a projevovat jimi svlij nazor.

7.10 Mnozstvi sloves v prvni osobé

Jako mnozstvi sloves v prvni osob¢ zde bude uvadéno jejich mnozstvi z celkového poctu vSech
sloves v ¢lanku v procentech. Popisné statistiky jednotlivych namétenych hodnot vsech ¢lanka
kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni je mozné vidét v tabulce nize (viz
Tabulka 19).

oy Prumér . r Median - .
Médium Pr(';/n;er pro kate- M(e(;h; n pro kate- Ml?(i/m)um Ma2<o|/rr;um
0 gorii (%) 0 gorii (%) 0 e
Aeronet 3,81 2,48 0 14,35
Dezinfo 5,21 3,77
NWOO 6,36 4,40 1,34 19
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PL 6,80 5,06 0 20,47
Sputnik 3,87 3,28 0 11,48
No- 5,77 5,53 0 14,44
vinky.cz

Nedezinfo iRozhlas 4.85 5,20 4,26 4.45 0 20,67
iDnes 6 5,71 0 14,89
C124 4,19 2,71 0 11,86

Tabulka 19: Namérené hodnoty mnoZstvi sloves v prvni osobé pro jednotlivé weby

Na grafu nize (Obrazek 11) mlzeme vidét rozdéleni mnozstvi sloves v prvni osobé u ¢lank
Z dezinformacnich a nedezinformacnich webt a vyslednou logistickou regresi. Osa X udava
mnozstvi sloves v prvni osobé v procentech, osa Y pak pravdépodobnost (0-1) toho, zda se dle
modelu jedna o ¢lanek z dezinformacniho ¢i nedezinforma¢niho média (dezinformacni 0, ne-
dezinformacni 1). Z grafu vidime, Ze rozdil medianu mnozstvi sloves v prvni osob¢ je u obou
typti médii neni vyrazny, oba typy médii maji i podobny rozptyl.
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Obrdzek 11: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves v prvni osobé pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a
bodového grafu a proloZené logistické regrese

Dale na zéklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda lze statisticky vyznamné odlisit
dezinformaéni a nedezinformaéni weby. Vysledky testu logistické regrese jsou: ¥%a) = 0,0002,
p-hodnota = 0,9888. Protoze p-hodnota > a (0,0025), Ho nelze zamitnout. Model tedy neni s
dodanym regresorem vyznamné lepsi nez bez n¢j (nemé na urceni odpovedi vyznamny vliv).

Vysledky logistické regrese miizeme vidét v nasledujici tabulce (Tabulka 20).
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Proménna Koefi- Smérodatna od- p-hod- | Sance | 99,75% KI
cient chylka nota
MnoZstvi sloves v 1. osobé 0,9159 —
(%) -0,0004 0,0289 0,9888 | 0,9996 1,0910
Konstanta 0,0021 0,1983 0,9915

Tabulka 20: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi sloves v prvni osobé

Z nasich vysledku tak vyplyva, Ze na zakladé mnozstvi sloves v prvni osobé neni mozné urcit,
zda jde o ¢lanek z dezinformac¢niho, nebo nedezinformac¢niho webu. Tato vlastnost je tedy pfi
urceni piivodu textu nevyznamna. Predpokladali jsme, ze slovesa v prvni osobé se budou Castéji
vyskytovat v dezinformacnich ¢lancich, a to kvili pfipadiim, kdy autor mluvi sam za sebe, vy-
sledky tak nas predpoklad nepotvrdily. Slovesa v prvni osob¢ se v textech vyskytuji prevazné
Vv citacich, které jsou zastoupeny jak v dezinformacnich, tak v nedezinformacnich ¢lancich, nej-
spise proto je mnozstvi téchto sloves v obou typech textd vyrovnané.

7.11 Mnozstvi sloves ve druhé osobé

Mnozstvim sloves ve druhé osobé zde méame na mysli procentudlni zastoupeni téchto sloves
v ramci celkového poctu sloves. Popisné statistiky jednotlivych naméfenych hodnot vSech
¢lanka kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni miazeme vidét v nasledujici

tabulce (Tabulka 21).

Médium Primér pl:)uiir; ig_ Median pl\r/{)eﬁzg_ Minimum | Maximum
0, 0, 0, 0,
)| goriie)y | 0| goriiw) | (O (%)
Aeronet 3,24 2,94 0 4,60
NWOO 1,50 0,87 0 7,89
Dezinfo 1,61 0,40
PL 1,22 0 0 7,69
Sputnik 0,46 0 0 7,69
No- 0,42 0 0 14,81
vinky.cz
Nedezinfo iRozhlas 0,47 0,45 0 0 0 11,54
iDnes 0,42 0 0 4,55
CT24 0,51 0 0 4,76

Tabulka 21: Namérené hodnoty mnoZstvi sloves ve druhé osobé pro jednotlivé weby
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Na nasledujicim grafu (Obrazek 12) je zobrazeno rozdéleni mnozstvi sloves ve druhé osobé
Vv ¢lancich z dezinformacnich a nedezinformacnich webt a prolozena logisticka regrese. Na ose
X je uvedeno mnozstvi sloves ve druhé osobé a na 0se Y je pravdépodobnost (0-1), se kterou
dle modelu nalezi dezinforma¢nimu (Y = 0) ¢i nedezinformacnimu (Y = 1) webu. Mizeme si
zde povSimnout, zZe nedezinformacni weby maji nizsi rozptyl nez dezinformacni, zaroven je
také median sloves ve druhé osobé 0 a maji vétsi mnozstvi odlehlych hodnot nez weby dezin-
formacni.
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Obrdzek 12: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves ve druhé osobé pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového
a bodového grafu a proloZené logistické regrese

Déle na zakladé provedeni logistické regrese rozhodneme, zda lze statisticky vyznamné odlisit
dezinformaéni a nedezinformaéni weby. Vysledky testu logistické regrese jsou: ¥%a) = 25,7028,
p-hodnota = 3,982e-7. Protoze p-hodnota < a (0,0025), Ho se zamita. Model je s dodanym re-
gresorem vyznamne¢ lepsi nez bez néj. NavySeni o 1 jednotku v X snizi Sanci byt odpovédi ,,1¢

cvwr

(A4

jedna o Clanek z nedezinformacniho webu o 35,7 %. Plati tedy to, Ze: ¢im vySSi zastoupeni
sloves ve druhé osob¢ v ¢lanku je, tim spiSe je moZné €lanek povazovat za dezinformaéni. Lo-
gistickd regrese dokaze spravné prtiradit ¢lanek k ne/dezinformac¢nimu webu v 63,333 % pfi-
padil.

Vysledky logistické regrese miizeme vidét v tabulce nize (Tabulka 22).

Proménna Koefi- Smérodatna od- p-hod- Sance 99,75% KI
cient chylka nota
Mnoistvi sloves ve 2. osobé -0,4421 0,1070 >0,0000 | 0,6427 0,4650 —
(%) 0,8882
Konstanta 0,3843 0,1537 >0,0124

Tabulka 22: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi sloves ve druhé osobé
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Pro zjisténi, zda se jedna o Clanek z dezinformacniho nebo nedezinformaéniho média, staci
dosadit do vzorce (7) niZe za X1 mnoZstvi sloves ve druhé osob&. Cim vy3$si bude vysledek nad
hranici 0,5, tim spiSe bude mozné ¢lanek povazovat za nedezinformacni, naopak ¢im nize pod
touto hranici bude, tim spiSe lze ¢lanek povazovat za dezinformacni.

1
" 1 4 ¢—(0,3843-0,4421x;)

(7)

Z vysledku tedy plyne, ze v ¢lancich z dezinformacnich webt se vyskytuje vice sloves ve druhé
osob¢ nez v ¢lancich z nedezinformacnich webl a ze na zakladé této vlastnosti je mozné se
statisticky vyznamnou pfesnosti urcit ptivod ¢lanku. Predpokladali jsme, Ze v dezinformacnich
¢lancich se bude autor ¢astéji obracet piimo na Ctenaie, a proto zde bude zastoupeni sloves ve
druhé osob¢ vyssi. Vysledky tak nas predpoklad potvrzuji.

7.12 Mnozstvi sloves v infinitivu

Mnozstvi sloves v infinitivu je zde procento, jaké tvoii slovesa v infinitivu z celkového poctu
sloves v ¢lanku. V nasledujici tabulce jsou uvedeny popisné statistiky jednotlivych naméfenych
hodnot vSech ¢lankt kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni (viz Tabulka

23).

Médium Primér plar'(;ulg ig_ Median pl\r/{)eﬁzg_ Minimum | Maximum
0, 0, 0, (o)
@) gorii @) | P | goriie) | () (%)
Aeronet 17,20 16,40 10,65 26,85
NWOO 14,98 13,33 6,98 31,91
Dezinfo 15,39 14,29
PL 15,51 14,12 5,36 32,88
Sputnik 13,88 13,27 4,17 30
No- 13,32 13,20 2,50 27,03
vinky.cz
Nedezinfo iRozhlas 13,26 14.40 12,25 13.83 0 26,76
iDnes 14,31 13,65 2,70 26,74
CT124 16,71 16,11 571 31,48
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Na nasledujicim grafu (Obrazek 13) muzeme vidét rozd€leni mnozstvi sloves v infinitivu
Vv ¢lancich z dezinformacnich a nedezinformacnich webl a vyslednou regresi. Osa X je zde
mnozstvi sloves v infinitivu, osa Y pravdépodobnost (0-1) toho, zda se dle modelu jedna o ¢la-
nek z dezinformaéniho, nebo nedezinforma¢niho webu (dezinformacni 0, nedezinformacni 1).
Miizeme si povSimnout, ze mediany mnozstvi sloves v infinitivu jsou u obou webt vzdaleny
jen nevyrazng, rozptyl je zde také podobny.

1.0

0.6

0.2

-0.2

Obrdzek 13: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves v infinitivu pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a
bodového grafu a proloZené logistické regrese

Déle na zaklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou ob& skupiny webt na za-
kladé¢ zastoupeni sloves v infinitivu statisticky vyznamné odliSitelné. Vysledky testu logistické
regrese jsou: x%) = 1,8199, p-hodnota = 0,1773. Protoze p-hodnota > a (0,0025), Ho nelze za-
mitnout. Model neni s dodanym regresorem vyznamné lepsi nez bez néj (nema na uréeni 0dpo-
veédi vyznamny vliv).

Vysledky logistické regrese mizeme vidét v tabulce nize (Tabulka 24).

Proménna Koefi- Smérodatna od- p-hod- Sance 99,75% KI
cient chylka nota
MnoiZstvi sloves v infinitivu 0,9049 —
(%) -0,0307 0,0229 0,1801 | 0,9698 1,0393
Konstanta 0,4571 0,3645 0,2098

Tabulka 24: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi sloves v infinitivu

Ptredpokladali jsme, Ze zastoupeni sloves v infinitivu bude vyssi u dezinformacnich ¢lanka, vy-
sledky vsak predpoklad, Ze na jejich zdklad¢ bude mozné odlisit dezinformacni a nedezinfor-
macni ¢lanky, nepotvrzuji, protoze se nepodafilo odlisit oba typy texti se statistickou vyznam-
nou presnosti. Na zakladé¢ jejich mnozstvi tedy nelze priradit ¢lanek k jednomu z téchto typt
webu.
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7.13 Mnozstvi sloves v pfitomném case

Mnozstvi

sloves v pfitomném case je zde vyjadieno procentem, které tvofi tato slovesa z cel-

kového poctu sloves v ¢lanku. Popisné statistiky jednotlivych naméfenych hodnot vSech ¢lanka
kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni jSou uvedeny Vv nasledujici tabulce
(Tabulka 25).

‘1 o o Minimum | Maximum
Médium Priamér (%) Median (%) (%) (%)
Aeronet 46,84 46,69 31,02 62,50
NWOO 43,33 45,24 22,73 60,71
Dezinfo 39,84 40,93
PL 39,59 39,85 11,90 61,71
Sputnik 29,60 32,76 0 47,62
No- 34,85 34,34 0 60,87
vinky.cz
Nedezinfo iRozhlas 32,99 34,15 33,43 33,98 10,53 55,37
iDnes 35,22 36,41 11,76 53,72
CT24 33,55 34,97 9,68 52,63

Na nasledujicim grafu (viz Obrazek 14) mizeme vidét rozdéleni mnozstvi sloves v pfitomném

Tabulka 25: Namérené hodnoty mnoZstvi sloves v pritomném case pro jednotlivé weby

case v jednotlivych €lancich z dezinformacnich a nedezinformacnich webt. Osa X zde ptedsta-
vuje mnozstvi sloves v pfitomném case, osa Y pak pravdépodobnost (0-1) toho, jestli se dle
modelu jednd o ¢lanek z dezinformaéniho ¢i nedezinforma¢niho webu (dezinformacni 0, ne-
dezinformacni 1). Miizeme si pov§imnout, Ze oba ¢lanky z obou typt webu maji podobny roz-
ptyl a Ze median zastoupeni sloves v ptitomném case je vy$si v ¢lancich pochazejicich z dezin-
formacnich web.
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Obrdzek 14: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves v pfitomném case pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabico-

vého a bodového grafu a proloZené logistické regrese
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Daéle na zaklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou dezinformacni a nedezin-
formacni weby na zaklad¢ mnozstvi sloves v pfitomném Case statisticky vyznamné odliSitelné.
Vysledky testu logistické regrese jsou: x%a) = 14,0508, p-hodnota = 0,0001779. Protoze p-hod-
nota < a (0,0025), Ho se zamita. Model je s dodanym regresorem vyznamné lepsi nez bez ng¢;.
Navyseni o 1 jednotku v X sniZi $anci byt odpovédi ,, 1 0 4,2 %. To znamena, Ze pokud se zvysi
zastoupeni sloves V pfitomném case o 1 %, snizi se Sance, ze je dany ¢lanek z nedezinformac-
niho média. Jinymi slovy plati, Ze zastoupeni sloves v pfitomném cCase je vySsi u ¢lanka z dez-
informacnich webt, ¢im vyssi jejich zastoupeni je, tim spiSe miizeme ¢lanek povazovat za dez-
informacni. Logisticka regrese dokaze spravné pfifadit clanek k ne/dezinformacnimu webu
v 60,833 % piipadi.

Vysledky logistické regrese jsou uvedeny v tabulce nize (Tabulka 26).

Proménna Koefi- Smérodatna od- p-hod- Sance 99,75% KI
cient chylka nota
v oo Yo 0,9246 —
MnoZzstvi sloves v pFit. ¢ase -0,0425 0,0119 0,0003 | 0,9584 09934
Konstanta 1,5755 0,4609 0,0006

Tabulka 26: Vysledky logistické regrese, MnoZstvi sloves v pfitomném case

Pro zjisténi, zda se jedna o ¢lanek z dezinformac¢niho nebo nedezinformacniho webu, staci do
nasledujiciho vzorce (8) za x1 dosadit mnoZstvi sloves v piitomném &ase. Cim vyse bude vysle-
dek na hranici 0,5, tim spiSe ho bude mozné povazovat za nedezinformacni, ¢im niZe naopak
pod hranici 0,5 bude, tim spiSe se bude jednat o ¢lanek dezinformacni.

1
1 + e—(1,5755-0,0425x7) ®)

Z nasich vysledki tedy vyplyva, Ze mnozstvi sloves v pfitomném case miize byt vlastnost textu,
diky které lze se statisticky vyznamnou ptesnosti ur€it, zda se jedna o ¢lanek z dezinformac-
niho, nebo nedezinformaéniho webu. Vysledky tak potvrzuji nas predpoklad, Ze mnoZstvi slo-
ves V pritomném case bude vyssi u dezinformacnich webti. To mtize byt dano tim, ze nedezin-
formacni weby prevazné informuji o jiz probehlych udalostech, naopak weby dezinformacni

r_r v

nabizi ¢tenafi interpretace soucasnych situaci.

7.14 Mnozstvi sloves v minulém ¢ase

Mnozstvi sloves v minulém ¢ase je uvadéno jako jejich procentualni zastoupeni v ramci vsech
sloves v textu. V tabulce nize (Tabulka 27) mize vidét popisné statistiky jednotlivych naméie-
nych hodnot vSech ¢lankt kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni.
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N Prumér s Median - .
Médium Pr(n;@n;er pro kate- M(%;l;; n pro kate- Ml?(!/rsum Mag/:;um
gorii (%) gorii (%)
Aeronet 21,82 20,40 7,38 40,40
NWOO 28,82 26,43 10,91 53,49
Dezinfo 32,40 30,20
PL 34,24 35,78 13,70 59,49
Sputnik 44,73 41,67 14 87,50
No- 41,04 39,37 19,30 85,71
vinky.cz
Nedezinfo iRozhlas 42,79 40,07 46,61 37.29 16,67 72,97
iDnes 40,05 37,09 20,66 73,53
CT24 36,39 34,73 1,85 70,97

Tabulka 27: Namérené hodnoty mnoZstvi sloves v minulém case pro jednotlivé weby

Rozdé€leni mnozstvi sloves v minulém ¢ase mizeme vidét na grafu nize (Obrazek 15). Osa X
zde piedstavuje mnozstvi sloves v minulém ¢ase uvedené v procentech, na ose Y je zobrazena
pravdépodobnost (0—1) toho, zda ¢lanek dle modelu pochézi z dezinformacéniho (0) nebo ne-
dezinformacniho (1) média. Z grafu vidime, Ze stfedni hodnota mnoZstvi sloves v minulém case

(A4

je vyssi u nedezinformacnich webt.
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Obrdzek 15: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves v minulém case pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového
a bodového grafu a proloZené logistické regrese

Déle na zaklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou ob& skupiny webl na za-
kladé mnozstvi sloves v minulém case statisticky vyznamné odliSitelné. Vysledky testu logis-
tické regrese jsou: y’a) = 16,1691, p-hodnota = 0,0001. ProtoZze p-hodnota < a (0,0025), Ho se
zamita. Model je s dodanym regresorem vyznamné lepsi nez bez n¢j, Navyseni o 1 jednotku

V X zvysi Sanci byt odpoveédi ,, 1 0 3,7 %. NavySeni mnozstvi sloves v minulém Case o 1 % tedy
znamena, ze se Sance, ze bude ¢lanek ptifazen k nedezinformacnimu webu, zvysi o 3,7 %. Tedy
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plati, ze: ¢im vyssi zastoupeni sloves v minulém Case v textu je, tim spiSe ho lze povazovat za
nedezinformacni, a ¢im méné takovychto sloves v textu je, tim spiSe ho je mozné povazovat za
dezinformacni. Logisticka regrese dokaze spravné piifadit ¢lanek dezinforma¢nimu nebo ne-
dezinformaénimu webu v 59,167 % ptipadi.

Vysledky logistické regrese miizeme vidét v nasledujici tabulce (Tabulka 28).

Proménna Koefi- Smérodatna od- p-hod- Sance 99,75% KI
cient chylka nota
.o s 1,0076 —
Mnozstvi sloves v min. ¢ase 0,0365 0,0096 0,0001 | 1,0372 10676
Konstanta -1,3159 0,3672 0,0003

Tabulka 28: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi sloves v minulém case

Pro zjisténi, zda jde o ¢lanek z dezinformacniho ¢i nedezinformacniho média, mizeme dosadit
do vzorce (9) niZe za x1 mnozstvi sloves v minulém &ase. Cim vyse bude vysledna hodnota nad
0,5, tim spise se bude jednat o nedezinformacni ¢lanek, naopak ¢im nize pod 0,5 hodnota bude,
tim spiSe bude mozné ¢lanek povazovat za dezinformacni.

1
"1 4 ¢~ (-1,3159+0,0365x;)

)

Z vysledkl vyplyva, ze mnozstvi sloves v minulém ¢ase ma na ptifazeni ¢lanku k dezinformac-
nimu, nebo nedezinforma¢nimu webu vliv. ZvySujici se mnozstvi téchto sloves tak znamena
vys§i Sanci, ze se jedna o ¢lanek z nedezinformac¢niho webu. Diky této vlastnosti tedy lze urcit
se statisticky vyznamnou piesnosti, jestli clanek pochéazi z dezinforma¢niho, nebo nedezinfor-
macniho webu. Tyto vysledky tak potvrzuji nas predpoklad, Ze slovesa v minulém case se bu-
dou vyskytovat ¢astéji v ¢lancich z nedezinformacnich webtl. Tento rozdil si vysvétlujeme tim,

ey e

¢asné situace.

7.15 Mnozstvi sloves v budoucim ¢ase

Jako mnozstvi sloves v prvni osob¢ zde bude uvadéno jejich mnozstvi z celkového poctu vSech
sloves v ¢lanku v procentech. V tabulce nize (Tabulka 29) jsou uvedeny popisné statistiky jed-
notlivych naméfenych hodnot vSech ¢lanka kategorizované do skupin dezinformacni a nedez-
informacni.

Médium Prumér ;“;ulz EtZ— Median pl\r{)eﬁ?tg- Minimum | Maximum
(o) (o) (0) (0)
(%) gorii (%) (%) gorii (%) (%) (%)
Dezinfo Aeronet 4,89 3,66 3,29 2,94 0,51 15,10
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NWOO 2,87 2,51 0 8
PL 3,62 1,74 0 17,81
Sputnik 3,28 3,25 0 8,20
No- 1,66 0,40 0 10,34
vinky.cz

Nedezinfo | IROZhlas 2,89 3.5 1,96 276 0 14,29
iDnes 3,68 3,28 0 14
CT24 4,75 4,31 0 16,67

Tabulka 29: Namérené hodnoty mnoZstvi sloves v budoucim case pro jednotlivé weby

Nasledujici graf (viz Obrazek 16) ukazuje rozdéleni mnozstvi sloves v budoucim ¢ase v dezin-
formac¢nich a nedezinformac¢nich médiich. Na ose X je procento sloves v budoucim ¢ase a na
ose Y je pravdépodobnost (0—1) toho, zda se dle modelu jedna o ¢lanek z dezinformaéniho (Y =
0) nebo nedezinformac¢niho (Y = 1) webu. V tomto grafu si miizeme povSimnout napiiklad toho,
ze median poctu sloves v budoucim case je u obou typt ¢lankli podobny, stejné jako jejich
rozptyl a odlehlé hodnoty.
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Obrdzek 16: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves v budoucim case pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového
a bodového grafu a proloZené logistické regrese

Déle na zaklad¢€ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou dezinformac¢ni a nedezin-
formacéni weby na zakladé mnozstvi sloves v budoucim ¢ase statisticky vyznamné odliSitelné.
Vysledky testu logistické regrese jsou: x%1) = 0,9, p-hodnota = 0,3427. Protoze p-hodnota > o
(0,0025), je Ho prijata. Model neni s dodanym regresorem vyznamné lepsi nez bez n¢j (nema
na ur¢eni odpovédi vyznamny vliv). NavySeni o 1 jednotku v X snizi Sanci byt odpovédi ,,1% o
3,5 %. Pokud se tedy zvysi v ¢lanku zastoupeni sloves v budoucim ¢ase o 1 %, Sance, Ze je
¢lanek z nedezinformac¢niho webu, se o 3,5 % snizi. Plati tedy, ze nelze na zdkladé¢ mnozstvi
téchto sloves statisticky vyznamné odliSit dezinformacni a nedezinformaéni weby. Logisticka
regrese dokaze spravné urcit pivod ¢lanku v 54,583 % ptipadt.

Vysledky aplikace logistické regrese jsou uvedeny v nasledujici tabulce (Tabulka 30).
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Proménna Koefi- Smérodatna od- p-hod- | Sance | 99,75% KI
cient chylka nota
.. " 0,8593 -
MnoZstvi sloves v bud. ¢ase -0,0361 0,0382 0,3452 | 0,9646 10827
Konstanta 0,1245 0,1844 0,4996

Tabulka 30: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi sloves v budoucim case

Vysledky zde ukazuji, Ze mnozstvi sloves v budoucim ¢ase nema na urceni toho, zda jde o
¢lanek z dezinformac¢niho, nebo nedezinformaéniho webu, vyznamny vliv. Pfedpokladali jsme,
ze vys$$i mnozstvi sloves v budoucim Case bude v ¢lancich z dezinformacénich webd, piedpo-
klad, ze na zakladé¢ této vlastnosti bude mozné urcit typ clanku, se ale nepotvrdil.

7.16 Mnozstvi sloves s negativni polaritou

Jako mnozstvi sloves s negativni polaritou (tedy sloves v zaporném tvaru) zde uvadime procen-
tualni zastoupeni téchto sloves v ramci vSech sloves v ¢lanku. Popisné statistiky jednotlivych
naméfenych hodnot vSech ¢lankt kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni
jsou uvedeny v tabulce nize (viz Tabulka 31).

Médium Pramér ;;“IE i;_ Median pl\r/{)eﬁzg_ Minimum | Maximum
0, 0, 0, (o)
(%) gorii (%) ) | gorii (@6) | (7 (%)
Aeronet 11,86 10,78 6,20 29,12
NWOO 11,36 11,47 3,15 20,47
Dezinfo 9,93 9,51
PL 8,99 7,53 2,70 24,24
Sputnik 7,51 6,63 0 29,03
No- 7,96 7,14 0 18,52
vinky.cz
Nedezinfo | IROZNIas 830 762 848 ., 143 17,32
iDnes 7,31 7,11 1,65 13,51
CT24 6,91 6,70 1,06 15,29

Tabulka 31: Namérené hodnoty mnoZstvi sloves s negativni polaritou

Rozdéleni mnoZstvi sloves s negativni polaritou v jednotlivych ¢lancich s proloZenou logistic-
kou regresi miizeme vidét na grafu nize (Obrazek 17). Osa X na grafu zobrazuje mnozstvi sloves
Vv zaporném tvaru v procentech a osa Y ukazuje pravdépodobnost (0—1), zda se dle modelu jedna
o ¢lanek z dezinformacniho (Y = 0) ¢i nedezinformacniho (Y = 1) webu. MiiZzeme zde vidét, ze
median poctu téchto sloves je vyssi u ¢lankl z dezinformacnich webi, tyto ¢lanky také maji
vice odlehlych méteni.
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Obrazek 17: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves v budoucim Case pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového
a bodového grafu a proloZené logistické regrese

Daéle na zéklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda je mozné statisticky vyznamné
odlisit obé skupiny webi na zakladé¢ mnozstvi sloves s negativni polaritou. Vysledky testu lo-
gistické regrese jsou: %) = 13,709, p-hodnota = 0,000213. Protoze p-hodnota < a (0,0025), Ho
se zamita. Model je vyznamné lepsi s dodanym regresorem nez bez néj. Navyseni o 1 jednotku
V X snizi Sanci byt odpovédi ,,1* 0 9,8 %, pokud se tedy zastoupeni sloves s negativni polaritou
zvysi o 1 %, snizi se Sance, ze se jednd o ¢lanek z nedezinformaéniho webu, 0 9,8 %. Jinymi
slovy plati, Ze: ¢im vice je v ¢lanku sloves s negativni polaritou, tim spiSe bude mozné ¢lanek
povazovat za dezinformacni. Logisticka regrese dokaze spravné ptiradit ¢lanek k dezinformac-
nimu, nebo nedezinformac¢nimu webu v 59,167 %.

Vysledky logistické regrese jsou uvedeny v nasledujici tabulce (viz Tabulka 32).

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota Sance 99,75% KI
Mnozstvi sloves s neg. pol. -0,1032 0,0296 0,0005 | 0,9019 | 0,8248 —0,9862
Konstanta 0,8981 0,2863 0,0017

Tabulka 32: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi sloves s negativni polaritou

Abychom zjistili, zda je ¢lanek z dezinformacniho, nebo nedezinformacniho webu, sta¢i dosa-
dit v nasledujicim vzorci (10) za X1 mnoZstvi slov s negativni polaritou. Cim vyse bude vysledek
nad 0,5, tim spiSe bude mozné ¢lanek povazovat za nedezinformacni, ¢im nize pod 0,5 vysledek
bude, tim spiSe ho bude mozné povazovat za dezinformacni.

1
P =
1 4 ¢—(0,8981-0,1032x;) (10)
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Z nasich vysledku tak vyplyva, Ze dezinformacni média vyuZzivaji slovesa v zaporném tvaru
Castéji nez weby nedezinformacni. Je tak mozné na zaklad¢ jejich mnozstvi prifadit se statis-
ticky vyznamnou pfesnosti dany ¢lanek k dezinformac¢nimu, nebo nedezinforma¢nimu médiu.
Vysledky tak potvrzuji nas predpoklad, ze se slovesa v zdporném tvaru budou vice vyskytovat

wrwe

ve Ctenafi negativni emoce.

7.17 Mnozstvi komparativi

Mnozstvi komparativi (tedy adjektiv druhého stupné) je uvadéno jako jejich procentudlni za-
stoupeni v ramci celkového poctu adjektiv v textu. V nasledujici tabulce (viz Tabulka 33) mi-
zeme vidét popisné statistiky jednotlivych naméfenych hodnot vSech ¢lanki kategorizované do
skupin dezinformacni a nedezinformacni.

Primér Primér Median Medidn
Médium (%) pro kate- (%) pro kate- | Minimum | Maximum

gorii (%) gorii (%)
Aeronet 0,87 0,57 0 2,55
NWOO 1,86 1,51 0 8,33

Dezinfo 1,43 0,47
PL 1,34 0 0 9,33
Sputnik 1,63 0 0 10,34
No- 3,60 3,11 0 13,89
vinky.cz

Nedezinfo iRozhlas 2,49 2,66 2 1,92 0 10,29
iDnes 2,14 0,49 0 9,52
CT24 2,42 1,68 0 11,11

Tabulka 33: Namérené hodnoty mnoZstvi komparativii pro jednotlivé weby

Na grafu nize (viz Obrazek 18) mlizeme vidét rozdéleni mnozstvi komparativi v jednotlivych
¢lancich z dezinformacnich a nedezinformacnich webt a proloZenou logistickou regresi. Na
ose X je uvedeno mnozstvi komparativii v procentech a na ose Y je pak pravdépodobnost (0-1)
toho, zda se dle modelu jedna o ¢lanek z dezinformacniho ¢i nedezinformaéniho webu (dezin-
formacni = 0, nedezinformacéni = 1). V grafu si mtizeme povSimnout vyssiho medidnu mnozstvi
komparativii u nedezinformaénich médii, ta maji zaroven vyrazné vyssi rozptyl a méné odleh-
Iych hodnot nez weby dezinformacni.
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Obradzek 18: Graf rozdéleni mnoZstvi komparativi pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodo-
vého grafu a proloZené logistické regrese

Dale na zaklad¢ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou oba typy webu statisticky
vyznamné odliSitelné na zakladé mnoZstvi komparativl v textu. Vysledky testu logistické re-
grese jsou: y%1) = 12,3361, p-hodnota = 0,0004. Protoze p-hodnota < a (0,0025), Ho se zamita.
Model je s dodanym regresorem vyznamné lepsi neZ bez néj. Navyseni o 1 jednotku v X zvysi
Sanci byt odpovédi ,,1¢ 0 19,1 %, navyseni komparativl v ¢lanku o 1 % tak znamena zvysSeni
Sance, e se jedna o ¢lanek z nedezinformaéniho webu o 19,1 %. Cim vyssi je tedy zastoupeni
komparativl v ¢lanku, tim spiSe ho lze povazovat za nedezinformacni, ¢im méné je v textu
komparativi, tim spiSe ho lze povazovat za dezinformacni. Logisticka regrese dokaze ¢lanek
spravné prifadit k ne/dezinformacnimu webu v 62,5 % ptipadu.

Vysledky logistické regrese mizeme videt v nasledujici tabulce (viz Tabulka 34).

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota | Sance 99,75% KI
MnoZstvi komparativi 0,1744 0,0531 0,0010 | 1,1906 | 1,0141 -1,3978
Konstanta -0,3429 0,1643 0,0368

Tabulka 34: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi komparativi

Pokud chceme zjistit, zda je ¢lanek z dezinformacniho, nebo nedezinformac¢niho webu, staci do
vzorce (11) nize dosadit na X1 mnoZstvi komparativii v ném. Cim vyse bude vysledna hodnota
nad hranici 0,5, tim spiSe lze povaZovat ¢lanek za nedezinformacni, naopak ¢im nize pod touto
hranici bude, tim spise se bude jednat o ¢lanek dezinformacni (plati pouze pro Cesky jazyk).

1
"1 4 ¢ (-0,3429+0,1744x,)

(11)
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Vysledky ukazuji, Ze v mnozstvi komparativil v ¢lancich z dezinformacnich a nedezinformac-
nich médii je vyznamny rozdil, na nedezinformacénich webech se jich vyskytuje vice. Je tak
mozné se statisticky vyznamnou piesnosti urcit, ze kterého typu médii dany ¢lanek pochazi.
Tyto vysledky tak potvrzuji nas predpoklad, Ze se komparativy budou vyskytovat Castéji v ne-
dezinformacnich ¢lancich. Tento rozdil si vysvétlujeme tam, Ze se autoii nedezinformacnich
¢lanki snazi ¢tenafi nabidnout srovnani s jinymi situacemi a uvést ho tak do kontextu.

7.18 Mnozstvi superlativii

Mnozstvi superlativlil (adjektiv ve tfetim stupni) je zde uvadéno jako procentudlni mnozstvi
zZ celkového poctu adjektiv v ¢lanku. Popisné statistiky jednotlivych namétenych hodnot vSech
¢lanki kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni mizeme vidét v tabulce
nize (Tabulka 35).

Primér Primér Median Medidn
Médium (%) pro kate- (%) pro kate- | Minimum | Maximum

gorii (%) gorii (%)
Aeronet 1 0,54 0 4,60
NWOO 1,43 0,77 0 7,89

Dezinfo 1,11 0
PL 1,02 0 0 7,69
Sputnik 0,98 0 0 7,69
No- 1,63 0 0 14,81
vinky.cz

Nedezinfo iRozhlas 2,14 1,67 0 0 0 11,54
iDnes 1,44 1,46 0 4,55
CT24 1,49 1,30 0 4,76

Tabulka 35: Namérené hodnoty mnoZstvi superlativi pro jednotlivé weby

Na grafu niZe (Obrazek 19) je zobrazeno mnozstvi superlativi v jednotlivych ¢lancich z dezin-
formacnich a nedezinformaénich webl a vysledna logisticka regrese. Na ose X je zobrazeno
mnozstvi superlativii v procentech, osa Y pak ukazuje pravdépodobnost (0—1) s jakou je ¢lanek
dle modelu pfitazen k dezinforma¢nimu (0) nebo nedezinformaénimu (1) webu. Vidime zde,
ze median mnozstvi superlativ je stejny (X = 0) u obou typi ¢lankt, také vidime, ze nedezin-
formacni weby maji odlehlejsi pozorovani (az 15 %, X = 15; Y = 1).

59



1.0

Y
0.6
|

N e
o
— Q @D @O @IENTD O O DD d (e 0]
~ | E23----------- 1O® 0o
< T I I I
0 5 10 15
X

Obrdzek 19: Graf rozdéleni mnoZstvi superlativi pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového
grafu a proloZené logistické regrese

Daéle na zéklad€ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda 1ze na zédkladé¢ mnozstvi super-
lativll v textu statisticky vyznamné odlisit dezinformacni a nedezinformacni média.

Vysledky testu logistické regrese jsou: x’a) = 4,3249, p-hodnota = 0,0376. Protoze p-hodnota
> a (0,0025), Ho nelze zamitnout. Model neni s dodanym regresorem vyznamné lepsi nez bez
néj (nema na urceni odpovédi vyznamny vliv). Na zédkladé mnozstvi superlativl tedy nelze
statisticky vyznamné odli$it dezinformacni a nedezinformacéni weby.

Vysledky aplikace logistické regrese jsou uvedeny v tabulce nize (Tabulka 36).

Proménna Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota Sance 99,75% KI
Mnozstvi superlativi 0,1314 0,0662 0,0471 | 1,1404 | 0,9336 —1,3931
Konstanta -0,1787 0,1563 0,2530

Tabulka 36: Vysledky logistické regrese, mnoZstvi superlativi

Z vysledkt tedy plyne, Ze v mnozZstvi superlativii v ¢lancich z dezinformacnich a nedezinfor-
macnich webll neni takovy rozdil, aby bylo mozné se statistickou vyznamnosti urcit, jestli je
¢lanek z dezinformacéniho, nebo nedezinformaéniho webu. Pfedpoklad, Ze se budou superlativy
vyskytovat ve vétsi mife v dezinformacnich ¢lancich, byl tak vyvracen. Ani u jednoho typu
¢lankl neni vyuzivani superlativl ¢asté, median je 0 % u ¢lanka z dezinformacnich i nedezin-
formacnich webi.

7.19 Entropie

Entropie textu je vlastnost, kterd vyjadiuje jeho diverzitu, ¢im vétSi entropie je, tim, je text
diverzifikovanéjsi. V tabulce nize (Tabulka 37) mizeme vidét popisné statistiky jednotlivych
nameétenych hodnot vSech ¢lankta kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinformacni.
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Pramér Median

Médium Primér pro kate- Median pro kate- | Minimum | Maximum
gorii gorii

Aeronet 6,1930 6,2089 5,8667 6,4397
NWOO 5,8177 5,8518 4,9849 6,5193

Dezinfo 5,6481 5,5679
PL 5,3481 5,3670 4,5262 6,0365
Sputnik 5,2337 5,2365 4,6178 5,7977
No- 5,2855 5,3300 4,6030 5,8455

vinky.cz

Nedezinfo iRozhlas 5,4242 5.4633 5,3598 5,4222 4,7646 6,1516
iDnes 5,3888 5,3911 4,8611 5,9744
CT24 5,7549 5,6800 5,1144 6,3919

Tabulka 37: Namérené hodnoty entropie pro jednotlivé weby

Na grafu nize (viz Obrazek 20) je zobrazeno rozdéleni entropie v ¢lancich z dezinformacnich a
nedezinformacnich webt a proloZena logistickd regrese. Osa X nam ukazuje entropii a osa Y
pravdépodobnost (0—1), se kterou je dle modelu ¢lanek z dezinformacniho (Y = 0) nebo nedez-
informac¢niho (Y = 1) webu. Muzeme zde vidét, Ze u ¢lankd z dezinformacnich webt, je median
entropie o néco vyssi, stejné tak krabice zobrazujici 50 % vSech pozorovani. Tyto ¢lanky také
maji niz§1 minimalni hodnotu a vy$§i maximalni hodnotu entropie.
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Obrdzek 20: Graf rozdéleni hodnot entropie pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového
grafu a proloZené logistické regrese

Daéle na zékladé provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou obé skupiny webil na za-
kladé entropie statisticky vyznamné odliitelné. Vysledky testu logistické regrese jsou: y’u) =
10,8027, p-hodnota = 0,001014. Protoze p-hodnota < a (0,0025), Ho se zamita. Model je s do-

danym regresorem vyznamné lepsi nez bez néj. NavySeni o 1 jednotku v X sniZi Sanci byt od-
povédi ,, 1 0 62,9 %. Pokud by tedy byla hodnota entropie v ¢lanku o 1 jednotku vyssi, Sance,
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7e jde o €lanek z nedezinformacniho webu se snizi 0 62,9 %. Plati tak, ze ¢im vyssi entropie
v ¢lanku je, tedy ¢im je text diverzifikovangjsi, tim spiSe ho bude mozné povazovat za dezin-
formacni. Logisticka regrese dokaze v piipadé této vlastnosti spravné pritadit ¢lanek k dezin-
formaénimu nebo nedezinformacnimu médiu v 58,75 % ptipadu.

Vysledky logistické regrese jsou uvedeny v nasledujici tabulce (Tabulka 38).

Proménna | Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota | Sance 99,75% KI

Entropie -0,9916 0,3097 0,0014 | 0,3710 | 0,1454 - 0,9463

Konstanta 5,5072 1,7240 0,0014

Tabulka 38: Vysledky logistické regrese, entropie

Pro zjisténi, zda se jedna o clanek z dezinformacéniho nebo nedezinformacniho média, staci
dosadit do vzorce (12) niZe za X1 miru entropie v poétu znakd. Cim vyse vysledek bude nad
hranici 0,5, tim spiSe bude mozné ¢lanek povazovat za nedezinformacni, ¢im nize pod touto
hranici vysledek bude, spiSe se bude jednat o ¢lanek dezinformacni (plati pouze pro Cesky ja-

zyk).

1
" 1 4 ¢~—(55072-0,9916x4)

(12)

Podle naSich vysledkil je tedy mira entropie textu vyS$i u ¢lankl z dezinformacnich webt.
Z téchto vysledkt tak vyplyva, ze v mife entropie v ¢lancich z dezinformacnich a nedezinfor-
macnich webu je takovy rozdil, Ze je mozné na jejim zakladé piitadit clanek k jednomu z téchto
typt médii. Pfedpoklad, Ze entropie bude vyssi v ¢lancich z dezinformacnich webt, je tak po-
tvrzen. To si vysvétlujeme tim, Ze nedezinformacni ¢lanky se obvykle vénuji pouze jednomu

vV

tématu, a tak maji slova s timto tématem vyssi frekvenci nez slova ostatni.

720TTR

TTR (Type Token Ratio) je textova vlastnost vyjadiujici pomér mezi typy (unikatnimi slovy) a
tokeny (vSemi slovy), fika nam tak jak bohaty je slovnik v daném textu, ¢im vyssi TTR je, tim
je slovnik bohatsi. V nésledujici tabulce (Tabulka 39) mtze vidét popisné statistiky jednotli-
vych naméfenych hodnot vsech ¢lankt kategorizované do skupin dezinformacni a nedezinfor-
macni.
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Pramér Median

Médium Primér pro kate- Median pro kate- | Minimum | Maximum
gorii gorii

Aeronet 0,49381 0,49637 0,40803 0,53213
NWOO 0,63357 0,63099 0,45068 0,76582

Dezinfo 0,62218 0,63036
PL 0,67575 0,67847 0,56942 0,81746
Sputnik 0,68560 0,68948 0,56699 0,77551
No- 0,67912 0,67476 0,60755 0,8

vinky.cz

Nedezinfo iRozhlas 0,62804 0,64452 0,62205 0,64269 0,55134 0,71218
iDnes 0,65363 0,66641 0,40317 0,74103
CT24 0,61730 0,62008 0,48082 0,75088

Tabulka 39: Namérené hodnoty TTR pro jednotlivé weby

Na grafu nize (viz Obrazek 21) mizeme vidét rozdéleni hodnot TTR pro dezinformacni a ne-
dezinformaéni weby. Na ose X je uvedeno TTR a na ose Y pravdépodobnost (0—1) toho, zda jde
dle modelu o ¢lanek z dezinformaéniho (0), ¢i nedezinformac¢niho (1) webu. Mazeme si zde
povsimnout naptiklad toho, ze krabice je u dezinformac¢nich webt vétsi, coz znamena, ze 50 %

wev

pozorovani u téchto webl je rozptylengjsich nez 50 % pozorovani u nedezinformacnich webt.

0.6 1.0
|

0.2

-0.2

T
0.6

X

Obrdzek 21: Graf rozdéleni hodnot TTR pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci krabicového a bodového grafu

Dale na zéklad€ provedeni logistické regrese rozhodneme, zda jsou obé skupiny webi statis-
ticky vyznamné odliSitelné na zédklad¢ hodnot TTR. Vysledky logistické regrese jsou uvedeny
v nasledujici tabulce, viz Tabulka 40. Vysledky testu logistické regrese jsou: y%u) = 4,4541, p-
hodnota = 0,0348. Protoze p-hodnota > a (0,0025), Ho nelze zamitnout. Model tedy neni s do-
danym regresorem vyznamné lepsi nez bez néj (nema na urceni odpovédi vyznamny vliv).
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Z vysledku tedy vyplyva, Ze na zaklad¢€ hodnoty TTR nelze odlisit dezinformacni a nedezinfor-
macni weby se statisticky vyznamnym rozdilem. Coz vyvraci nds$ pivodni predpoklad, ze TTR
bude vyznamné vyssi u dezinformacnich ¢lanka.

Proménna | Koeficient | Smérodatna odchylka | p-hodnota | Sance 99,75% KI
TTR 3,3505 1,6074 0,0371 | 28,5163 | 0,2211 —3677,9303
Konstanta -2,1228 1,0274 0,0388

Tabulka 40: Vysledky logistické regrese, TTR

7.21 Shrnuti vysledkii logistické regrese

Do analyzy bylo zahrnuto celkem 240 ¢lanki, ty pochazely z osmi riznych médii (Etyfi dezin-
formacni, Ctyfi nedezinformacni), z kazdého média tak bylo vybrano 30 ¢lankt. Mezi dezinfor-
macnimi médii byly weby Aeronet, New World Order Opposition, Parlamentni listy a Sputnik,
mezi nedezinformaénimi pak weby Novinky.cz, iRozhlas, iDnes a CT24.

Po aplikaci logistické regrese na vSech dvacet nami vybranych textovych vlastnosti bylo zjis-
téna moznost odhalit, zda ¢lanek pochazi z dezinformac¢niho, nebo nedezinformacniho média,
se statisticky vyznamnou ptesnosti ve dvanacti ptipadech, pfi¢emz hladina vyznamnosti byla
urcena o = 0,0025.

Mezi vlastnostmi, diky kterym lze pfifadit ¢lanek k dezinformac¢nimu, ¢i nedezinformaénimu
webu se statisticky vyznamnou piesnosti, byla prumérna délka slov, primérna délka vét, mnoz-
stvi zkratek, substantiv, zdjmen, adverbii, sloves, sloves ve druhé osobé¢, sloves v pfitomném
Case, sloves v budoucim Case, sloves s negativni polaritou, komparativi a hodnota entropie. U
téchto vlastnosti byla namétend p-hodnota mensi neZ hladina vyznamnosti. Nejvyssi dosaZena
ptesnost ptifazeni ¢lanku ke skupiné ne/dezinformacnich webt ze vzorku zde byla zjisténa u
mnozstvi zajmen, kde doséhla 66,667 %.

Naopak vlastnosti, které¢ nedokazaly s dostatecnou piesnosti rozlisit ¢lanky na dezinformacni a
nedezinformacni, bylo mnozstvi interpunkce, adjektiv, sloves, sloves v prvni osobg, sloves v in-
finitivu, sloves v budoucim ¢ase a superlativii a hodnota TTR.

Tabulku, ve které jsou uvedeny vysledky logistické regrese pro jednotlivé zkoumané vlastnosti
sefazené podle piesnosti pfifazeni ¢lankt do kategorie ne/dezinformacnich webli, miizeme vi-
dét nize, viz Tabulka 41. V tabulce tak muzeme vidét informaci o tom, zda u dané vlastnosti
byl rozdil mezi dezinformac¢nimi a nedezinformacnimi ¢lanky signifikantni, pfesnost modelu
logistické regrese (hodnoty se vztahuji pouze k naSemu vzorku), Sanci a 99,75% konfiden¢ni
interval tykajici se Sance.
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Vlastnost Signifi- | PFesnost | Sance 99,75% KI
kantni (%)

MnoZstvi zajmen ANO 66,7 | 0,7368 | 0,6169 —0,8800
Mnozstvi substantiv ANO 65,4 | 1,2098 | 1,0964 — 1,3350
Délka vét ANO 64,2 | 0,8405 | 0,7501 - 0,9417
MnozZstvi sloves ve 2. osobé ANO 63,3 | 0,6427 | 0,4650 — 0,8882
Entropie ANO 62,9 0,371 | 0,1454 —0,9463
Mnozstvi komparativi ANO 62,5| 1,1906 | 1,0141 —-1,3978
Mnozstvi sloves v pritomném ANO 60,8 | 0,9584 | 0,9246 — 0,9934
case
Adverbia ANO 60,4 | 0,7813 | 0,6278 -0,9724
Mnoistvi zkratek ANO 59,6 | 0,5861 | 0,3612 —0,9509
Mnozstvi sloves V minulém case ANO 59,2 | 1,0372 | 1,0076 —1,0676
Mnozstvi sloves s negativni pola- ANO 59,2 | 0,9019 | 0,8248 —0,9862
ritou
Délka slov ANO 58,8 | 5,4749 | 1,0248 — 29,2505
Mnozstvi superlativi NE 56,7 | 1,1404 | 0,9336 — 1,3931
Mnozstvi adjektiv NE 54,6 | 0,9254 | 0,7842 — 1,0921
MnoiZstvi sloves NE 54,6 | 1,0328 | 0,8884 —1,2007
Mnozstvi sloves v budoucim case NE 54,6 | 0,9646 | 0,8593 —1,0827
Mnozstvi interpunkce NE 53,3 | 1,0327 | 0,9026 —1,1815
TTR NE 53,3 | 28,5163 | 0,2211 — 3677,9303
Mnoizstvi sloves Vv infinitivu NE 52,1 | 0,9698 | 0,9049 —1,0393
Mnozstvi sloves v 1. osobé NE 454 | 0,9996 | 0,9159 —1,0910

Tabulka 41: Shrnuti vysledku logistické regrese pro jednotlivé vlastnosti

Duvodi, pro¢ lze na zékladé nékterych vlastnosti rozlisit dezinformacni a nedezinformacni
¢lanky, miZe byt mnoho. Vliv mlize mit napiiklad jazyk, kterym je text psan, tedy ceStina.
Tento faktor podle nas hraje roli naptiklad u vlastnosti jako je mnozZstvi sloves, mnoZstvi sloves
¢i mnoZstvi interpunkce. U téchto vlastnosti tak nepfedpokladame rozdilné vyuZivani nezavisle
na tématu nebo stylu textu.

Dalsim faktorem muze byt pritomnost/neptitomnost redakce nebo korektora, ktery by text pii-
vodniho autora upravoval. Napiiklad délku vét jsme piedpokladali vétsi u dezinformacnich
webtl z divodu zneptehlednéni pro Etenaie, ale diivodem, proc¢ se tato vlastnost pro rozdéleni
ne/dezinformacnich €lankl ukazala jako relativné Uispé$na, miZe byt pravé i mensi diraz na
korekturu a editaci textu.

V tabulce (Tabulka 41) muzeme také vidét, ze dva nejptesnéjsi modely byly ty, které byly za-
loZené na mnozstvi zajmen a mnozstvi substantiv. U zdjmen jsme piedpokladali vétsi zastou-
peni v dezinformacnich ¢lancich, coz se potvrdilo. VEtsi zastoupeni zajmen by tak zaroven
mohlo negativné korelovat s mnoZstvim substantiv, tedy ¢im vétsi je zastoupeni zajmen v textu,
tim mén¢ v ném bude substantiv, v piipadé dezinformacnich webti by se tak mohla substantiva
nahrazovat pravé zdjmeny. Nicméné pro ovéfeni tohoto tvrzeni uz neni v préci prostor.

Daéle si miizeme povSimnout relativni spéSnosti u vlastnosti mnoZstvi sloves ve druhé osobé¢.
Pritomnosti této vlastnosti jsme se snazili detekovat pfitomnost manipulativni techniky ,,zrca-
dleni®, autor se touto technikou mize snazit o pfiblizeni ¢tenafi, proto jsme ocekavali vetsi
zastoupeni téchto sloves Vv dezinformacnich webech, coz se potvrdilo. Techniku ,,zrcadleni®
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jsme se ale také snazili detekovat mnozstvim sloves v prvni osobé¢, tato vlastnost se jako presna
nejevila. To si vysvétlujeme pfitomnosti citaci v nedezinformacnich ¢lancich, ve kterych jsou
také pritomna slovesa v prvni osob€. Zkoumani citaci v textech jsme se v této praci nevénovali,
proto neni mozné rozlisit, zda byl tento tvar sloves pouzit kvuli citovani, nebo zda jej autor
textu vyuzil k pfibliZzeni se ke Ctenaii a zneuzil tak manipulativni techniku ,,zrcadleni.

Dalsi manipulativni technikou, kterou jsme se snazili detekovat, bylo pfinaseni jinych témat a
uhybani. Toho jsme chtéli docilit pomoci zahrnuti vlastnosti entropie a TTR. U obou vlastnosti
jsme piedpokladali vyssi hodnoty u dezinformacnich webtl, u entropie vyssi hodnoty znamenayji
riznych témat do textu a nesoustfedénim se pouze na jedno hlavni téma. Vyssi TTR pak zna-
mena vEtsi bohatstvi slovniku, tedy vice unikatnich slov v porovnani s celkovou délkou textu.
Z téchto dvou vlastnosti se ukazala jako signifikantni pro zafazeni webu do kategorie ne/dez-
informacnich médii pouze entropie.

Také jsme predpokladali, ze bude mozné rozdélit ¢lanky na dezinformacni a nedezinformacni
na zaklad¢ mnozstvi interpunkce. Tento ptedpoklad byl zalozen na tom, ze v dezinformacnich
¢lancich bude nadbytecné vyuzivani interpunkcnich znamének jako ,,???* nebo ,,!!!* pro upou-
tani Ctenafovi pozornosti Nebo s umyslem ¢tenate Sokovat, jako je tomu Casto v pripadech feté-
zovym e-mailll, kterymi se dezinformace a fake news také $ifi a které byly zminény v teoretické
casti. Tato vlastnost se vSak jako signifikantni neukazala, mizeme se tedy domnivat, ze se vy-
uzivani interpunkce v dezinformacnich ¢lancich zasadnim zplisobem nelisi od jejiho vyuzivani
v nedezinformacnich ¢lancich. Nicméné upozoritujeme, ze jsme se zabyvali pouze celkovym
mnozstvim interpunkce, V analyze tedy nebylo rozliSovano mezi béznymi znaménky (tecky,
carky apod.) a znaménky, ktera jsme u dezinformacnich ¢lankt o¢ekavali ve vEétsi mife (otaz-
niky, vykti¢niky).
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Zavér
Cilem této prace bylo zjistit, zda je mozné rozdé¢lit zpravodajské ¢lanky do kategorii dezinfor-
macnich a nedezinformacnich webt na zaklad¢ jazykovych vlastnosti, které 1ze ziskat strojové.

V teoretické ¢asti jsme se proto vénovali obecné definici manipulace, predstavili jsme nékteré
typy manipulace a manipula¢nich technik a popsali jsme jaké konkrétni manipulace se mohou
vyskytovat v médiich. Déle jsme se zaméfili na pojem ,,dezinformace* a jejich Sifeni na social-

v

Déle jsme stru¢né¢ piedstavili ndstroje pouzité pro analyzu, a to jazyk R a UDPipe, a zakladni
funkce téchto nastroji, které jsme v samotné analyze vyuzili. Nasledné jsme popsali dezinfor-
macni a nedezinformacni média, ktera jsme vyuzili ke sbéru textového materidlu pro analyzu.
Dale jsme se vénovali vlastnostem, které jsme mohli pomoci pouzitych néstroji zméfit a zaro-
ven by jejich pfitomnost mohla detekovat pritomnost nékterych manipulacnich technik.

V samotné analytické ¢asti jsme na hodnoty namétené u kazdé vlastnosti aplikovali logistickou
regresi, abychom zjistili, zda 1ze na zaklad¢ dané vlastnosti rozdélit ¢lanky na dezinformaéni a
nedezinformacni. Nasledn¢ jsme zjisténé vysledky piehledné shrnuli a okomentovali.

Z vysledkt vyplynulo, ze z celkem dvaceti zkoumanych vlastnosti jich bylo pro spravné prira-
zeni &lanku k ne/dezinformaénim webtim signifikantnich dvanact. Usp&snost nékterych t&chto
vlastnosti jsme ocekavali na zakladé teoretického popisu manipulacnich technik. Bylo tomu tak
napiiklad u vlastnosti mnoZzstvi sloves ve druhé osobé, jejimz zafazenim jsme se snazili v tex-
tech nalézt manipula¢ni techniku ,,zrcadleni®. Na druhou stranu u vlastnosti mnozstvi sloves
V prvni osobé¢, kterou jsme se snazili detekovat stejnou manipulacni techniku, vysledky ukazaly,
ze pro ptifazeni ¢lanku do spravné kategorie neni vyznamna. Nemoznost vyuziti této vlastnosti
pro rozdéleni ¢lankt by mohla byt dana tim, Ze jsme v analyze nerozliSovali, zda byla tato slo-
vesa pouzita v citacich, ¢i to byla slova samotného autora.

Rozdily v namétenych hodnotach vlastnosti by také mohly byt dany naptiklad ne/ptitomnosti
redakce v daném médiu. Domnivame se, ze prave tento faktor mohl hrat roli naptiklad u délky
vét, ktera mohla byt u dezinformacnich webtl vétsi z divodu mensiho diirazu na korekei textu.
V dal§im vyzkumu by proto bylo zajimavé provést analyzu na ¢lancich v plivodni verzi pred
korekturou.

Vysledkem prace je tedy zjisténi, ze je mozné na zdkladé nékterych jazykovych vlastnosti zis-
katelnych pomoci nastroji R a UDPipe rozlisit dezinformac¢ni a nedezinformacni ¢lanky se sta-
tisticky vyznamnou piesnosti. Cilem prace také bylo dokazat kvantifikovat nékteré manipulacni
techniky v textu pravé za pomoci nastroji R a UDPipe, tento cil byl naplnén alespon ¢astecné,
a to naptiklad u manipulacni techniky ,,zrcadleni“ nebo ,,pfinaSeni jinych témat a uhybani®.

Presngjsi alternativou pro naplnéni naseho cile, tedy rozdéleni ¢lanki na dezinformacni a ne-
dezinformacni, by mohla byt analyza obsahu v ¢lancich, naptiklad ovéfovani pravdivosti vy-
rokt v nich obsazenych, nicméné takové analyzy nejsme schopni docilit néstroji vyuzité v nasi
praci. Vyhodou naseho piistupu vsak je jeho rychlost, je jim tak mozné zkoumat mnohem vétsi
mnozstvi ¢lanki, coz by ptipadé ovéfovani pravdivosti vyrokli nebylo mozZné.

67



Zdroje

Bentzen, N., 2015. Understandlng propaganda and Disinformation. European Parlia-
ment. Dostupné < https://www.europarl.europa.eu/Re-
gData/etudes/ATAG/2015/571332/EPRS _ATA(2015)571332_EN.pdf >.

BIS, 2019. Vyrocni zprava Bezpecnostni informacni sluzby za rok 2019. Dostupné z:
<https://www.bis.cz/vyrocni-zpravy/vyrocni-zprava-bezpecnostni-informacni-sluzby-za-rok-
2019-c665e2a7.htmi>.

Bittman, L., 2000. Mezindrodni dezinformace, cerna propaganda, aktivni opatieni a
tajné akce. Praha: Mlada fronta.

Blaha, O., 2017. CESTINA 2. POLOVINY 20. STOLETT. In: Petr Karlik, Marek Ne-
kula, Jana Pleskalova (eds.), CzechEncy - Novy encyklopedicky slovnik cestiny. Dostupné z:
<https://www.czechency.org/slovnik/%C4%8CE%C5%A0TINA%202.%20POLO-
VINY%2020.%20STOLET%C3%8D>.

Buchanan, T., Benson, V., 2019. Spreading Disinformation on Facebook: Do Trust in
Message Source, Risk Propensity, or Personality Affect the Organic Reach of “Fake News”?.
Social Media+ Society, 5(4).

Di Domenico, G., Sita, J., Ishizakab, A., Nunana, D., 2021. Fake news, social media
and marketing: A systematic review. Journal of Business Research. 124, January 2021, pp.
329-341.

Dijk, T. A. van, 2006. Discourse and manipulation. Discourse & Society. 17(2), pp.
359-383. Londyn: SAGE Publications.

Edmiiller, A., Wilhelm, T., 2011. Velkd kniha manipulativnich technik. Praha: Grada.

Fallis, D., 2014. A Functional Analysis of Disinformation. In iConference 2014 Proce-
edings (p. 621-627). Dostupné z: <https://www.ideals.illinois.edu/handle/2142/47258>.

Gregor, M., Vejvodova, P., 2016. Vyzkumna zprava: Analyza manipulativnich technik
na vybranych Cceskych serverech. Masarykova univerzita Dostupné z: <https://otevreneno-
viny.cz/wp-content/uploads/2016/06/Vyzkumna_zprava_Analyza_manipulativnich.pdf>.

Gu, L., Kropotov, V., Yarochkin, F., 2017. The fake news machine: How propagandists
abuse the internet and manipulate the public. Trend Micro.

Itowiecki, M. T., Zantovsky, P., 2008. Manipulace v médiich. Univerzita Jana Amose
Komenského Praha.

Jachtchenko, W., 2019. Manipulativni rétorika: Nejlepsi manipulativni triky a techniky.
Praha: Grada.

Kim, A., Dennis, A. R., 2019. Says who? The effects of presentation format and source
rating on fake news in social media. MIS Quarterly, 43(3), pp. 1025-1039.

Kodex CT, 2003. Cl. 5. Péce o informace ve zpravodajstvi a aktudini publicistice. Do-
stupné z: <https://img.ceskatelevize.cz/boss/image/contents/kodex-ct/pdf/kodex-
ct.pdf?_ga=2.121819275.1097062044.1670063940-849974007.1643798248>.

68



Koukolik, F., Drtilova, J., 2008. Zaklady stupidologie: Propaganda a logické klamy.
Britské listy. Dostupné z: <https://legacy.blisty.cz/art/39049.html>.

Kozisek, M., Pisecky, V., 2016. Bezpecné na internetu: privodce chovanim ve sveté
online. Praha: Grada.

Kratka Spalkova, V. akol., 2021. Vyroéni zprava o stavu éeské dezinformaéni scény za
rok 2020. European Values. Dostupné z: <https://europeanvalues.cz/wp-content/uplo-
ads/2021/11/Vyrocni_zprava_o_stavu_ceske_dezinformacni_sceny za rok_2020.pdf>.

LaValley, M. P., 2008. Logistic Regression. Circulation, 117(18). Dostupné z:
<https://www.ahajournals.org/doi/full/10.1161/CIRCULATIONAHA.106.682658>.

Mediaguru, 2021. Zpravodajské weby mély v prvaim ctvrtleti vyssi navstévnost. Do-
stupné z: <https://www.mediaguru.cz/clanky/2021/04/zpravodajske-weby-mely-v-prvnim-
ctvrtleti-vyssi-navstevnost/>.

Mleziva, E., 2000. Encyklopedie IZi, podvadéni a klamani s priklady a ochrana proti
nim. Praha: VySehrad.

MVCR. 2019. RT a Sputniku nebyla povolena iicast na konferenci o svobodé médii,
Ministerstvo vnitra Ceské republiky. Dostupné z: <https://www.mvcr.cz/cthh/clanek/rt-a-sput-
niku-nebyla-povolena-ucast-na-konferenci-o-svobode-medii.aspx>.

Nastoupil, J., 2003. Operacni klaméani. Vojenské rozhledy. Praha: MO CR-AVIS, 12(2),
S. 46-54.

Nutil, P., 2018. Média, IZi a prilis rychly mozek. Priivodce postpravdivym svétem. Praha:
Grada Publishing.

Parliamentary Research Service. Dostupné z: <https://www.europarl.europa.eu/Re-
gData/etudes/ATAG/2015/571332/EPRS_ATA(2015)571332_EN.pdf>.

Pospisil, M., 2008. Slovni manipulace v komunikaci, jak vyzrat nad Izi a chytractvim.
Praha: Grada.

Rehdkova, B., 2000. Nebojte se logistické regrese / Introducing Logistic Regression.
Sociologicky Casopis / Czech Sociological Review, 36(4), pp. 475-492. Dostupné z:
<https://www.jstor.org/stable/41131581?seq=1#metadata_info_tab_contents>.

Safieddine, F., 2020. History of Fake News. In: Ibrahim, Y., Safieddine (Eds.). Fake
News in an Era of Social Media: Tracking Viral Contagion. London, New York: Rowman &
Littlefield International.

Sedlék, J., 2022. Spravce narodni domeény kwiili dezinformacim o Ukrajiné zablokoval
Aeronet a dalsi proruské weby. Lupa.cz. Dostupné z: <https://www.lupa.cz/aktuality/spravce-
narodni-domeny-kvuli-ukrajine-zablokoval-aeronet-a-dalsi-proruske-weby/>.

Shrestha, A., Spezzano, F., 2021. Textual Characteristics of News Title and Body to
Detect Fake News: A Reproducibility Study. 43rd European Conference on IR Research.

Sperandei, S., 2014. Understanding logistic regression analysis. Biochemia Medica,
24(1). Dostupné z <https://www.biochemia-medica.com/en/jour-
nal/24/1/10.11613/BM.2014.003/full Article>.

69



Spohr, D., 2017. Fake news and ideological polarization: Filter bubbles and selective
exposure on social media. Business Information Review, 34(3), pp. 150-160.

Taborsky, J., 2019. V siti dezinformaci. Praha: Grada.

Vv

tvrdi vnitro. V hledacku ma na 40 webii. Aktudln€.cz. Dostupné z: <https://zpravy.aktua-
Ine.cz/domaci/az-sto-vlivnych-lidi-siri-myslenky-odporujici-zajmum-statu-
t/r~86622924568f11e7a83b0025900fea04/>.

Zivé.cz, 2022. Dezinformacni weby uz blokuji i mobilni operdtori. Zivé.cz. Dostupné z:
<https://www.zive.cz/clanky/cznic-zablokoval-dezinformacni-weby-aeronet-protiproud-a-
dalsi/sc-3-a-215136/#part=1>.

70



Seznam obrazku

Obrazek 1: Vytez vysledkil analyzy provedené v R ........ccccvviviiiiiiii e 27
Obrazek 2: Graf rozdéleni praimérnych délek slov pro dezinformacni a nedezinformacéni weby
pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese .........ccovvvvvvivveniiveennnnn. 29
Obrazek 3: Graf rozdéleni primérnych délek vét pro dezinformacni a nedezinformacni weby
pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese .........ccovvvvvvivieiiiveennnnn. 31
Obrazek 4: Graf rozdé€leni zastoupeni zkratek pro dezinformacni a nedezinformaéni weby
pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese .........ccovvvvvvivieiiiveennnnn. 33
Obrazek 5: Graf rozdéleni mnozstvi interpunkce pro dezinformacni a nedezinformaéni weby
pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese .........ccvvvvvviiveiiieennnnn. 35
Obrazek 6: Graf rozdéleni mnozstvi substantiv pro dezinformacéni a nedezinformacni weby
pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese .........ccovvvvvvivieniiveennnnn. 36
Obrazek 7: Graf rozdéleni mnozstvi adjektiv pro dezinformacni a nedezinformacni weby
pomoci krabicového a bodového grafu a proloZené logistické regrese ........ooovvvvviiieniennnene. 38
Obrazek 8: Grafrozdéleni mnozstvi zdjmen pro dezinformacni a nedezinformaéni weby pomoci
krabicového a bodového grafu a proloZzené logistické regrese..........ooovvvriveiieiiienienieeneee 40
Obrazek 9: Graf rozdé€leni mnozstvi sloves pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci
krabicového a bodového grafu a prolozené 10gistické regrese........ovvnvviiniiiiieiiniienieiiieenien 42
Obrazek 10: Graf rozdéleni mnozstvi adverbii pro dezinformaéni a nedezinformacni weby
pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese ..........coovvvveriveiiiiennns 43
Obrazek 11: Graf rozdéleni mnozstvi sloves v prvni osobé pro dezinformacni a
nedezinformacéni weby pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese
.................................................................................................................................................. 45
Obrazek 12: Graf rozdéleni mnozstvi sloves ve druhé osobé pro dezinformacni a
nedezinformacéni weby pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese

.................................................................................................................................................. 47
Obrazek 13: Graf rozdéleni mnozstvi sloves v infinitivu pro dezinformacni a nedezinformacni
weby pomoci krabicového a bodového grafu a proloZené logistické regrese..........cocovvrnnnnne. 49

Obrazek 14: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves v pfitomném case pro dezinformacni a
nedezinformaéni weby pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese
.................................................................................................................................................. 50
Obrazek 15: Graf rozdéleni mnoZstvi sloves v minulém case pro dezinformacni a
nedezinformacéni weby pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese
.................................................................................................................................................. 52
Obrazek 16: Graf rozdéleni mnozstvi sloves v budoucim Case pro dezinformacni a
nedezinformaéni weby pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese
.................................................................................................................................................. 54
Obrazek 17: Graf rozdéleni mnozstvi sloves v budoucim c¢ase pro dezinformacni a
nedezinformaéni weby pomoci krabicového a bodového grafu a prolozené logistické regrese

.................................................................................................................................................. 56
Obrazek 18: Graf rozdéleni mnozstvi komparativli pro dezinformacni a nedezinforma¢ni weby
pomoci krabicového a bodového grafu a proloZené logistickeé regrese ..........coevvvviienivinnenne 58
Obrazek 19: Graf rozdéleni mnoZstvi superlativli pro dezinformaéni a nedezinformacni weby
pomoci krabicového a bodového grafu a proloZené logistickeé regrese ..........covvvvviienierninnnne 60
Obrazek 20: Grafrozdéleni hodnot entropie pro dezinformaéni a nedezinforma¢ni weby pomoci
krabicového a bodového grafu a proloZené logistické regrese..........ccovvvvvviiiiiieniiiiecienne 61
Obrazek 21: Graf rozdéleni hodnot TTR pro dezinformacni a nedezinformacni weby pomoci
krabicového a bodovEho Graful..........ccceoiiiiiiiii 63
Obrazek 22: Vytez vysledné tabulky pro Aronet...........ccccvvveiiiiiiiiiiiiiiicnsee e 105

71



Obrazek 23: Vyiez vysledné tabulky pro New World Order Opposition ...........ccceeviveerinenns 106
Obrazek 24: Vytez vysledné tabulky pro Parlamentni liSty........cccooviriiiiiiiiiiiiiciec 107
Obrazek 25: Vytez vysledné tabulky pro SPULNiK .........cccoeveiieiiiieiie e 108
Obrazek 26: Vytez vysledné tabulky pro NOVINKY.CZ .......cccovveiiiiiiiiiiiiiiic e 109
Obrazek 27: Vyiez vysledné tabulky pro iRozhlas..........ccccvvviiiiiiiiiiicc e 110
Obrazek 28: Vytez vysledné tabulky pro iDNes.........c.ccooviiiiiiiiiiiiiciicecece s 111
Obrazek 29: Vyiez vysledné tabulky pro CT24......ccoviuvvieeieisieessessese s, 112

72



Seznam tabulek

Tabulka 1:
Tabulka 2:
Tabulka 3:
Tabulka 4:
Tabulka 5:
Tabulka 6:
Tabulka 7:
Tabulka 8:
Tabulka 9:

Tabulka 10:
Tabulka 11:
Tabulka 12:
Tabulka 13:
Tabulka 14:

Tabulka 15
Tabulka 16

Tabulka 17:
Tabulka 18:
Tabulka 19:
Tabulka 20:
Tabulka 21:

Tabulka 22

Tabulka 23:
Tabulka 24:
Tabulka 25:
Tabulka 26:
Tabulka 27:
Tabulka 28:
Tabulka 29:
Tabulka 30:
Tabulka 31:
Tabulka 32:
Tabulka 33:
Tabulka 34:
Tabulka 35:
Tabulka 36:
Tabulka 37:
Tabulka 38:
Tabulka 39:

Tabulka 40

Tabulka 41:

Nameétené hodnoty primérné délky tokenti pro jednotlivé weby ........cccocvvveninnnns 28
Vysledky logistické regrese, primeérnd délka slov.........ccoceiiiiiiniiiiiniiiieennn 30
Nameétené primérné délky veét pro jednotlivé Weby .......oocvvvviiviiiiiiiiiccniiie s 30
Vysledky logistické regrese, primeérnd délka Vet .........ccooveviiiiiiiiiiiin e 31
Nameétené hodnoty mnozstvi zkratek v textu pro jednotlivé weby.........cocceevneenns 32
Vysledky logistické regrese, procento zkratek v teXtU.........ccoevieeiiiiiiniiniiieninns 33
Nameétené hodnoty mnozstvi interpunkce pro jednotlivé weby.........cccevivvieninnns 34
Vysledky logistické regrese, mnozstvi interpunkce..........ceeveeiieeniiiieeiiiiieeninnn 35
Nameétené hodnoty mnozstvi substantiv pro jednotlivé weby ..........ccccvviiieniinnns 36
Vysledky logistické regrese, mnozstvi subStaNtiV ..........ccoevvveiieniiiiniiene e 37
Nameétené hodnoty mnozstvi adjektiv pro jednotlivé weby.........cccveviieiiiiennnnen. 38
Vysledky logistické regrese, mnozstvi adjektiv........ccocceeiveriiiiiiiienicnee e 39
Naméiené hodnoty mnoZzstvi zajmen pro jednotlivé Weby ..........cccooevieeiernnene 39
Vysledky logistické regrese, mnoZstvi ZAJMEeN .........ccvveeieeniieiieiiee e 40
: Namétené hodnoty mnozstvi sloves pro jednotlivé weby .........ccocveiiiiicinnnnn. 41
: Vysledky logistické regrese, mnozstvi SIOVES........cocvvviieiiiiiieiie e 42
Nameétené hodnoty mnozstvi adverbii pro jednotlivé weby ..........ccocvvveiiiennnns 43
Vysledky logistické regrese, mnozstvi adverbii ..........cccooceviiiiiiiieineee, 44
Nameétené hodnoty mnozstvi sloves v prvni osob¢ pro jednotlivé weby............. 45
Vysledky logistické regrese, mnozstvi sloves v prvini 0Sob€.........ccccocvvvivernnnne. 46
Nameétené hodnoty mnozstvi sloves ve druhé osobé pro jednotlivé weby .......... 46
: Vysledky logistické regrese, mnozstvi sloves ve druhé osobe ...........cccocvernenne. 47
Nameétené hodnoty sloves v infinitivu pro jednotlivé weby ..........cccccovvveiiinennnns 48
Vysledky logistické regrese, mnozstvi sloves v infinitivu..........c.ccocveviiieneneen, 49
Nameétené hodnoty mnozstvi sloves v pfitomném case pro jednotlivé weby ...... 50
Vysledky logistické regrese, Mnozstvi sloves v pfitomném c¢ase.............ccce..... 51
Naméfené hodnoty mnoZstvi sloves v minulém case pro jednotlivé weby ......... 52
Vysledky logistické regrese, mnozstvi sloves v minulém ¢ase ..........cccocceevnenee. 53
Naméfené hodnoty mnoZstvi sloves v budoucim case pro jednotlivé weby........ o4
Vysledky logistické regrese, mnozstvi sloves v budoucim case.........c.c.cceevueenee. 55
Naméfené hodnoty mnoZstvi sloves s negativni polaritou...........cccocevevererrnnene 95
Vysledky logistické regrese, mnozstvi sloves s negativni polaritou.................... 56
Nameétené hodnoty mnozstvi komparativl pro jednotlivé weby ..........cccccevvenee. o7
Vysledky logistické regrese, mnozstvi komparativil .........ccocceeveeiieenieniiennenne. 58
Naméfené hodnoty mnoZstvi superlativii pro jednotlivé weby............ccccevrnnen 59
Vysledky logistické regrese, mnozstvi superlativil..........cceeeveiiiiiieniieniienieee, 60
Nameétené hodnoty entropie pro jednotlivé Weby ........cccoovveviiiiiiiiiiiiiie e, 61
Vysledky logistické regrese, entropie ........ocvvveiieiiiiiiiiniisie e 62
Naméifené hodnoty TTR pro jednotlivé weby.........cocooniiiieiii 63
: Vysledky logistické regrese, TTR........cccooviiiiiiiiiiiic e 64
Shrnuti vysledkl logistické regrese pro jednotlivé vlastnosti..........ccocceevivveennen. 65

73



Prilohy
Ptiloha 1: Seznam ¢lankt pouzitych pro analyzu

A 01

A je to tady! Ministerstvo obrany CR nafidilo vybranym skupindm svych zaméstnanct po-
vinné ockovani proti Covid-19 a v rozkazu jsou uvedeni i studenti Univerzity obrany, které
nafizeni doslova vyd¢silo! Studenti se nyni obraci na Aeronet s zadosti o pomoc a pravni
radu, odmitnutim oCkovani de facto riskuji vyhazov z univerzity! Ockovani se nemusi ucastnit
jen ti, ktefi pfinesou potvrzeni o dlouhodobé kontraindikaci potvrzené odbornym lékaiem!
Ministerstvo se ve zdavodnéni odvolava na dirazné doporuceni NATO, aby se vSichni vojaci
pro zahrani¢ni mise nechali ockovat. Jenze, co s tim maji spoleéného studenti Univerzity ob-
rany?

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 02

A uz je to tady! Redaktor Lidovych novin pfirovnal ¢lovéka bez testu a vakciny na ulici k
osob¢ bez tidi¢ského opravnéni, kterd na silnici nebezpecné ohrozuje na zivot¢ ostatni lidi!
Polsky ministr zdravotnictvi v sobotnim rozhovoru pro polskou televizi prohlésil, ze svét se
uz nikdy nevrati do normalu a riizné mutace Covidu-19 budou napotad ohrozovat populaci!
Trvala a opakovana ockovani uz napotad, trvalé testovani, pohyb po ulicich a v MHD jen s
covidovymi pasy! Mutace virti a omezeni budou trvat 40 let az do roku 2060, polsky ministr

se neudrzel a odpalil to v rozhovoru na plnou hubu!
(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 03

Advokatka zpracovala analyzu a zjistila, Ze nafizeni Ministerstva skolstvi o povinném testo-
vani nezletilych skolaki porusuje celkem 10 ¢eskych zakond a mezinarodnich umluv, ale ve
skute¢nosti je to jesté horsi! Ministr Skolstvi totiz nelenil a rozeslal nafizeni o testovani i téch
déti, které prijdou k pfijimacim zkouskam na stiedni Skoly! Kdo nebude mit test, bude mu
odepieno pravo na stiedoskolské vzdélani, vyplyva z hrozivého pamfletu, ktery Robert Plaga
narychlo rozeslal Skolam té€sné pied odvolanim ministra zdravotnictvi z funkce! Evropsky
soud vynesl zlomovy a désivy verdikt, ktery mize zcela redln€ vést k zavedeni povinného o¢-
kovani vSech déti 1 dospélych obyvatel Evropské unie!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 04

Advokatni kancelare zacaly Skolam radit, Ze Spejlovani Skolakti ma probihat za dozoru poli-
cie, pokud by rodic¢e délali problémy! Tyto Gtoky proti rodi¢tim déti dovedly pravnika k se-
znamu dobrych rad, kterymi by se rodice méli fidit od 12. dubna ve chvili, az jejich déti na-
stoupi do Skol! Jak postupovat, koho Zalovat, jaké argumenty k ukonceni protipravni ¢innosti
Skoly pouzit, jak chranit sebe a dit¢ pied odbéry genetického materidlu ze strany Skoly proti

vasi vuli! Pravnik naSel celou fadu postuptl, jak branit zdravi a Gstavni pravo ditéte!
(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A_05

Andrej Babi$ napsal Lubomiru Volnému dopis a odpovédél mu na interpelacni otazky polo-
Zené na zéklad€ podnétu z ¢lanku Aeronetu, kde jsme se ptali na certifikaty a registrace Spejli
pro &eské skolaky! Cesky premiér v interpela¢ni odpovédi $okoval, kdyZ uplné natvrdo potvr-
dil, ze ¢eska vlada nikdy nechtéla vidét od ¢inského vyrobce Zadné certifikaty nebo atesty!
Skoléci si tak mohou do nosti strkat i vétve ze stromil, zadny rozdil v tom nebude! A nikdo z
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vlady ani nekontroloval ¢insky obchodni registr, jestli firma na Spejle viibec existuje! Statni
zakazky uzavirané bez ovéteni subjektu? Tohle nevymyslis, az si to prectes!
(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 06

BabiSova vlada posunula v patek do snémovny novelu zékona o ochrané vetejného zdravi do-
slova jako okopirovanou z dilny Klause Schwaba a z propagacnich vystoupeni Billa Gatese!
Pokud novela projde, stane se z Ceské republiky koncentrak! Statni organy budou moci nati-
dit, ze vstupy lidi do vSech provozoven a prostor vSech typt a druhti, dokonce i soukromych
prostor, budou umoznény jen lidem s vakcinou, s testem nebo s potvrzenim o prodélani ne-
moci! Kdo to nebude kontrolovat, bude mu hrozit likvida¢ni pokuta! Novela zakona neocko-
vané lidi vrhne do trvalé naruce online obchodt, kamenné obchody postupné zkrachuji a vy-

klidi prostor digitalni ekonomice!
(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A_07

Cesko na seznamu nepfatelskych zemi Ruské federace je potvrzenim bezprecedentniho lokaj-
stvi ¢eské vlady k samozvanym pantim svéta z USA! Pro¢ se nakonec na seznam dostaly jen
dvé zemé a nikoliv tieba Polsko nebo Velka Britanie, které pfitom razi jesté vétsi protiruské
postoje? Tajemstvi je skryto v detailu! Prezident Milo§ Zeman konec¢n¢ Sel do sebe a potvrdil
informace Aeronetu o skute¢ném motivu explozi ve Vrbéticich! Pro€ tyto informace zaznivaji
z Hradu az nyni, kdyz je CR spolu s USA na seznamu zemi uréenych k diplomatické li-
kvidaci? Babis a CIA jako kli¢ k zahad¢ sebeznicujicich krokt?

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 08

Google nahlasuje ¢eské vladé shromaZzd’ovani lidi pomoci polohovych informaci mobilnich
telefontl, takze hlidky policie a zdsahova komanda podle vSeho hned védi, kam maji vyrazit a
kde jsou nelegalné oteviené hospody? Ministr zdravotnictvi to nechténé a asi omylem prozra-
dil na CNN Prima News a lidé okamzité zacali hléasit své zkuSenosti a varuji se mezi sebou na
Facebooku! Google pfitom zakon neporusuje, protoze hlasi anonymni data! Bez testu uz si do
hospody na pivo nezajdete, idajnéa konspirace Aeronetu z jara 2020 se od 17. kvétna 2021

stane realitou! A polské mésto jako prvni v Evropé schvalilo povinné a nucené o¢kovani!
(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A_09

Italska modni firma rozjela v Evropé a rovnéz i v Cesku reklamu na spodni pradlo s bizarnimi
podprahovymi snimky ve stopaZzi videa, které zachycuji néco, co vypada jako subliminalni
obrazce z désivych programil CIA pod nazvy Monarch a MK Ultra! Frejmy obsahuji obrazy s
vlaknem zkrouceného morgellonu, spermii a néco, co vypada jako boky Zeny s penisem! Po-
divné sekvence se v reklamé objevuji na 3 mistech! Ctenai Aeronetu si toho v§iml, Ze v re-
klamé na spodni pradlo problikavaji jakési Sumy. Ud¢lali jsme rozbor videa a zstali jsme v
Soku! Podivejte se, co jsme nasli!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 10

Lékarka se nebala promluvit na radiu a odpalila Sokujici zpravu, ze zachranati zacinaji do Ces-
kych nemocnic ptivazet pacienty s vdznou formou nemoci Covid-19 1 ptesto, ze uz byli v mi-

nulych mésicich naockovani! Nemoc uz dokonce napadd i jeji kolegy a ockované 1ékare, kteti
potom nakazi své celé rodiny! Vakciny bud’ viibec nefunguji na zmutované kmeny
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koronaviru, anebo po prodélani ockovani se ¢loveék stane nachylnéjsi k onemocnéni! Pro¢ An-
drej Babis varoval, Ze se 1lidé budou muset pteockovavat? Stejné jako planuje Izrael uz ve
druhé poloviné tohoto roku? Déti bez skoly, rodice bez oSetfovného!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 11

Lymfom, leukémie a rakovina prsu? Tohle miize hrozit ¢eskym détem z &inskych $pejli? Zena
napsala ministrovi dopis, aby piedlozil papiry, ¢im vlastné¢ budou ¢eské déti od 12. dubna tes-
tované! Média spustila dezinformacni kampari, Ze ¢inské Spejle jsou sterilizovany jenom plyn-
nym ethylenoxidem, ktery pry rychle vyprcha, jenze to je lez! Sloucenina EO je perzistentni
dezinfekce, jejimz ucelem je chranit osSetfeny povrch a dezinfekce ztrati ochranny sterilizacni
ucinek az po 24 mésicich! Ziskali jsme vzorek ¢inského testu pro ¢eské déti, obal potvrzuje

sterilizaci Spejle EO s trvanlivosti 2 roky!
(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 12

Ministerstvo zdravotnictvi netusi, kdo v Ceské republice nese zodpovédnost za $pejlovani ne-
zletilych déti, pokud si ptivodi zdravotni ujmu! V Sokujici odpovédi tiskové mluvci se nazna-
cuje, Zze zodpovédnost by urcovaly az soudy, ale v této chvili ministerstvo nevi, kdo nese zod-
povédnost! A ptitom rodice netusi, ze jejich déti si mozna strkaji do nosi Spejle balené na
podlaze v indickych slumech malymi détmi! Viralni video z Indie vélcuje socidlni sité, malé
déti v chatr¢i bali Spejle do oball ptfimo na podlaze, o néjaké sterilité Spejli si vase déti ve
Skole mohou nechat leda tak zdat! Staci laciny mikroskop a je to!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 13

Ministerstvo zdravotnictvi: Testovani obyvatelstva CR nevyzaduje z4dné povoleni od Stat-
niho Ustavu pro kontrolu 1é¢iv a nevyzaduji se ani zkouSky a atestace jednotlivych antigennich
testll a Spejli! Ministerstvo ¢tenafi Aeronetu doporucilo, aby si informace obstaral sdm u vy-
robce antigennich testi v Cing! A firma vyrabéjici $pejle ani nemusi mit podle ministerstva
zadnou licenci na vyrobu zdravotnického materialu osvédcujici zptisobilost k vyrob¢ testi!
Tohle je jeste horsi komedie a fraska, nez jsme dosud mysleli! Spejle a testy tak miize vyrobit

kdokoliv, tfeba soustruznik nebo fezbar na volné noze!
(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A_14

Mym narodiim: Prezident Milo§ Zeman sundal na Prazském hrad¢ vlajku Evropské unie a na-
hradil ji béhem slavnostniho ceremonidlu vlajkou Izraele! Vedle na druhém stozaru zistala
vlat Ceska vlajka! Zemantiv legendarni vyrok “Jsem Zid!” tak dostavé GipIné novy rozmér a
odstranénim vlajky EU vyslal prezident symbol o spojenectvi dvou zidovskych néarodii spoje-
nych v okultni roviné¢ skrze Prahu a Jeruzalém! Kreml vyzval k zastaveni vystavby Zidov-
skych osad na palestinskych uzemich a k ukonc¢eni nasili na Palestincich, ale Milo§ Zeman s
operacemi Bibiho udernych oddilti IDF vyjadfuje souhlas! Rozkol mezi Kremlem a Prazskym
hradem v rovin¢ okultnich procest fizeni? Vrbétice znamenaji vice!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 15
Nejprve Olivier Dassault, nyni Petr Kellner! V bieznu s odstupem 20 dni zahynuli za zdhad-
nych okolnosti dva miliardafi, ve stejném typu helikoptéry a oba s napojenim na Cinsky
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telekomunikacni gigant Huawei! Francouzsky Dassault podepsal s Huawei dohodu o nasazeni
¢inskych cloudovych siti, Kellner pted par dny oznamil Sokujici zdmér vstoupit na burzu a
provést IPO telekomunikacéni spolecnosti CETIN v uhrnu za 5 miliard dolara! Pro¢ se Petr
Kellner tak narychlo chtél zbavit zlatého telete? Kdo by asi tak byl kupcem akcii nejvetsi tele-
komunikac¢ni spole¢nosti ve Vychodnim bloku? Zkuste hadat!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 16

Obvinéni Andreje Babise z trvajiciho stfetu zajmu je odvetou Berlina a Evropské komise za
dramaticky posun ¢eské zahrani¢ni politiky od EU k americkému projektu Trojmoti! Ame-
ricky ministr zahrani¢i volal BabiSovi a vyjadiil mu podporu za vyhozeni Rosatomu z pro-
jektu dostavby Dukovan! Doslo na splnéni progn6zy Aeronetu, podpora obyvatel ¢eské vladé
po likvida¢nich lockdownech je na historicky rekordnim minimu, naopak podpora Evropské
unii je na rekordnim maximu! Globalisté dosahli piesn¢ toho, pied ¢im jsme na Aeronetu va-
rovali. Podafilo se jim vyvolat nenavist obyvatel vii¢i narodni vladé€, pomoc a zéchranu vidi v
Bruselu a v globaliza¢ni centréle!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A_17

Obyvatelé Brna hlésili v ned€li mohutnou aktivitu dopravnich letadel zatemnujicich oblohu
pomoci chemtrails, které se pomalu rozplyvaly a vytvarely umélou obla¢nost! Fotografie do-
slova vyrazi dech, jak Ize uméle vytvaret polozatazené pocasi! Jedna se o soucast globalniho
projektu na zatemnovani oblohy nad velkymi aglomeracemi rozvinutych statd, které kvuli be-
tonu, sttecham, silnicim a zastavbe produkuji nejveétsi ohiivani atmosféry! Utajeny program
pted lety odtajnil byvaly $éf CIA a lidé jen nevéficné ziraji, jak jim letadla od brzkého rana
praskuji oblohu!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A_18

Pirati hledaji cesty pro zavedeni nepodminéného univerzalniho piijmu v CR a jednim z moz-
nych zdrojii jeho financovani je zdanéni nemovitosti okolo 1% z trzni ceny nemovitosti ro¢n¢!
Kromé zvy$ovani jinych dani se tak po vitézstvi Piratii na podzim ve volbach mohou Cesi do-
ckat “amerikanizace” dafiovych rozpoct! Tabulka ukazuje, kolik byste mohli teoreticky
ro¢né platit za vlastnictvi bytu nebo domu! Velky reset Klause Schwaba vidi v nemovitostech
zdroj jedinych dani, které po roce 2040 zlstanou! Dané skon¢i spolu s koncem osobniho
vlastnictvi a vznikne nov4 éra Life as a Service!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 19

Poslanecka snémovna schvélila zakladni stavebni pilit kopie ¢inského Socidlniho kreditu,
ceské obcanské priikazy budou obsahovat Cip s otisky prsti pro oveéfeni ockovani, testovani a
zdravotniho stavu! Opatfeni je maskovano poZzadavkem Evropského parlamentu na zvySeni
bezpecnosti letecké prepravy, ale ve skutecnosti jde o ptipravu evropské legislativy na zave-
deni Covidovych pasii a Socidlniho kreditu! Zname podrobnosti z prvni ruky a z informaci jde
doslova mraz po zadech! Lidé budou v blizké budoucnosti ovétovat své vakcinace naproti
svym otisklim prstii!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)
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A 20

Postavil jsem se na odpor! Mistr odborného vycviku na stfedni Skole v Olomouci se uz ne-
mohl dal divat na Spejlovani, rozeslal protestni dopis na vSechny strany se svym nesouhlasem
s testovanim studentd na Skole a nastalo peklo! Zablokovali mu komunikaéni elektronicky ka-
nal se studenty a vedeni Skoly si ho zavolalo na koberecek! Jeho dopis pfindsime exkluzivné v
faktor, ohled na studenty, neni jim lhostejné ztrata svobody studentti a ucitelti v dobé covi-
dové hysterie, kterd redukuje diistojnost ¢lovéka na kus hadru na ustech a vysledek vytéru!
(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A_21

Prazsky hrad nafidil odstranéni Jana Blatného jako nepfipustného kadra trans-atlantické moci
nad Prahou a na jeho misto dosadil uznavaného zidovského 1ékare, ktery je otevieny ruskym i
¢inskym vakcindm! Americka ambasada v Praze je vzhiru na nohou, je to pry podraz na ame-
rické farmaceutické spolecnosti Pfizer, Moderna a Johnson & Johnson! V ohroZeni uz jsou
pry i Dukovany, Rosatom ma pfipravenou bezkonkurencné nejlepsi nabidku a americké tajné
sluzby se obavaji, ze Milo§ Zeman to vyuZije jako mocenskou kartu na podzim pfi schvalo-
vani ministrd a jmenovani nové vlady po volbach!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 22

Prezident Milo§ Zeman to prasknul: Neexistuji diikazy a ani svédectvi, Ze by tito dva agenti
GRU byli ve vrbétickém aredlu, uvadi se v utajované zpraveé BIS! Tuto vétu si v ni prezident
podtrhl! A je to venku! Prezident vyzval k proSetieni podezieni a v zavéru projevu varoval, ze
pokud se ukaze, ze §lo o zpravodajskou hru, bude to mit vazné dasledky pro politické procesy
tizeni v CR! Takovy skandal dosud Ceska republika nezaZila, tyden trvajici hysterie a vyhos-
tovani ruskych diplomatt a nakonec se ukaze, ze BIS nema4 ani svédky, ani dikazy! Takze uz
je jasné, pro¢ BIS nechce Zadné dikazy zvefejnovat, protoze zadné nejsou!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A_23

Prodlouzeni nouzového stavu v CR vyménou za dostavbu Dukovan ruskou firmou Rosatom?
Odveta Americantl za fiasko summitu ministr zahrani¢i NATO, na kterém se nepodafilo za-
blokovat dostavbu Nord Stream 2 s plynem pro Némecko a Ceskou republiku! Ameri¢ané vo-
laji politikiim v Evropé uprostied noci, vyhrozuji jim a varuji pred hegemonii Némecka, které
se stane hlavnim distributorem plynu pro zemé& EU! Rusové maji nejlepsi nabidku pro Duko-
vany a budou dodavat i plyn z Nord Stream 2 pies EUGAL do CR! Ameri¢ané jsou vztekem
bez sebe, jejich marionety v CR tak zadaly obvinovat Babise ze kieftu s KSCM!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 24

Rodice ¢eské Skolacky nasli v ¢inském antigennim testu pohybujici se morgellony, zacaly vy-
padavat pod mikroskopem z udajné sterilni Spejle a po zahtati se ¢erna vlakna zacala pohybo-
vat piesné jako na diivéjsich uniklych videich! Spejle jsou podle ¢inského vyrobce sterilizo-
vany gama radiaci, ale ani ta podle vSeho nelikviduje nezivé morgellony vyrobené z polymerti
a elastomert! Rodice zacinaji tusit, pro¢ ministerstvo Skolstvi chce détem rvat do nost testy,
které nemaji pro déti zddny logicky vyznam! Lidé z USA hlasi d€sivé covidové nasledky kli-
nické nespavosti a cizich hlasi!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)
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A 25

S¢itani lidu v CR a na Slovensku je d&sivou pfipravou na stanoveni anualni dand z nemovi-
tosti, ktera se bude vypocitavat kazdému majiteli z trzni ceny! Prave proto se s¢itaci komisaii
drze ptaji na ¢isla bytt, pocet lidi v doméacnosti a dal$i majetkové poméry, aby bylo mozné
vypocitat “dan z nemovitostniho prava” vypocitavanou z trzni ceny nemovitosti v dané loka-
lit¢! Na Slovensku se $ifi informace o dani ve vysi 1,6% z trzni ceny nemovitosti ro¢n¢! Lidé
pritom jako truhlici poslusné vypliuji s¢itaci archy a netusi, co se chysta v celé Evropé!
Rousky, respiratory, vakciny, pasy a platby ndjemného za vlastni nemovitost!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 26

Skandal béhem hlasovani ceskych poslancii o usneseni proti Rusku, snémovna odmitla schva-
lit usneseni odsuzujici jakékoliv neptatelské aktivity cizich tajnych sluzeb na Gizemi CR, pro-
Slo pouze usneseni odsuzujici ¢innost ruskych tajnych sluzeb! Snémovna odmitla i usneseni
pozadovat vySetieni, kdo byl kone€nym piijemcem a adresatem zbrani idajné znicenych bé-
hem vybucht! Tohle neni poslanecka snémovna, to je anti-rusky cirkus formatu amerického
McCarthyismu z 50. let minulého stoleti v USA! Kdyz to neni proti Rusku, tak to prosté ne-
odhlasujeme!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A_27

Skandal na pokraji vlastizrady: Ministr vnitra Jan Hamacek pry chtél vydirat Kreml a pozado-
vat po ném 1 milion davek vakciny Sputnik V a uskutecnéni schiizky Bidena a Putina v Praze
vyménou za mléeni Ceské vlady o dvou udajnych Spionech GRU zodpovédnych pry za ex-
ploze ve Vrbéticich! Na schiizce mél byt velvyslanec CR v Rusku, $éfové civilni i vojenské
zahrani¢ni rozvédky CR, policejni prezident a nejvyssi statni zastupce! Opozice hovofi o
trestném Cinu vlastizrady ve fazi ptipravy, pofad se ale mize jednat o hoax a dezinformaci!
Hamacek obvinéni odmitl, ale zdrojem musi byt nékdo z ucastniki schlizky!

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 28

Séfredaktor serveru Seznam Zpravy potvrdil, ze vidél a slysel ditkazy o Hamackové planu na
vydirani Kremlu! Teorie o existenci prudce vybusné audio nahravky z tajné schiizky na vnitru
se tim posiluje, Hamacek figuroval jako ministr zahrani¢i na schlizce? Andrej Babis o schlizce
na vnitru nevédél, Hamacek ho chtél pry obejit pfi operaci v Moskvé! Jaka je v této kauze role
Michala Koudelky, feditele BIS, ktery spolu s BabiSem jako jediny $éf tajnych sluzeb nebyl
na schizku s Hamackem pozvan? Pro¢ se ucastnici schiizky uZ nepostavili za Hamacka a neo-
znacili informace Janka Kroupy za 1zivé?

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

A 29

Teror proti dvéma nezafazenym poslanctim bez rousek eskaluje, ptedseda poslanecké sné-
movny za Hnuti ANO chce za nenoSeni dusitek na ustech udélovat pokuty do vyse celého
platu poslance i s ndhradami, a to i za asistence exekutora! A co obycejni obcané? Piijdou o
celé vyplaty, kdyz je n€kdo nacapé bez rousky? Ptijdou o stfechu nad hlavou kvili nenasaze-
nému respiratoru? V Polsku to uz prasklo, lidé se nastvali a zacali nah&nét policisty béhem
demonstrace! JenZze New York jako prvni stat v USA zavedl covidové pasy, ¢imz se v USA
zavadi novodoby kastovni systém! A kdy v CR?

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)
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A 30

Voli¢i SPD zase naletéli: Pfedseda bezpe¢nostniho vyboru Radek Koten (SPD) a ¢len pted-
sednictva SPD Radovan Vich hlasovali na tajném jednani bezpecnostniho vyboru PS pro
usneseni proti Ruské federaci a ve prospéch Koudelkovy BIS! Mame tvrdé dikazy ze sjetiny
hlasovani o navrhu usneseni na odsouzeni Ruské federace a jejiho obvinéni z utoku na uzemi
Ceské republiky! Jak dlouho se da maskovat za vlasteneckou stranu, kdyZ poslanci SPD v kri-
tickych a ptelomovych okamzicich hlasuji s ideovym a ideologickym nepfitelem a s drziteli
medaili od CIA?

(Aeronet, cit. 8. 6. 2021)

B_01
Jak se Olga Sommerova zav¢as vzpamatovala
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_02
Cechtiim c¢eskou kvalitu?
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_03
Cesko pobiha v kruzich jako slepice s useknutou hlavou
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_04
Cesi pry neuméji pracovat. Neznalost ¢i zamér?
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_05
EMA ma jasno — Sputnik nesmi projit!
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_06
Farsky a Skopecek se shodli — malo jsme protirusky jeceli
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_07

Hlasoval jsem proti svéfeni diktatorskych pravomoci Komisi, aby si mohla sama ur¢it, kolik
maji ob¢ané platit do Bruselu na dani z plastt

(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B 08
HVEZDNA CHVILE PRED RUSKOU AMBASADOU
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_09
Je rozumné vyhanét certa Belzebumem?
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B 10

Kdo je ptfipraven odejit z EU, neni ohrozen
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)
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B 11
Koloto¢ hysterie a 1zi v kauze Vrbétice
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B 12
Koronavirus-ksefty, 1zi a $pinava politika
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_13
LEGRACNI LEGRACE
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B 14
Na presumpci neviny kolektivni zapad uz davno rezignoval
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_15
NENALEZITELNY ZDROJ VIRU?
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_16

Obcané pisi ,,Hamackovo gestapo v dalsi akci®. Zdenék Koudelka o neustavnosti. Tereza
Hythova hleda pozitivni vzor v Britanii. Co se ale d€je nejen tam?

(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_17
Piratka Gregorova chee valku
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B 18
Proboha, pro¢ by to Rusové dé¢lali?
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_19
Sasky zemsky premiér dohodl v Moskvé nakup 30 milionti ddvek Sputnik V
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_20
Senatoti by mohli ndvrhy zékonil aspon piecist a nemuseli lhat
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B 21

SPUTNIK V — DUKOVANY — NORD STREAM 2 — VRBETICE — Kdo v&ii, Ze za ten ,,mu-
nic¢ak* mohou agenti, co ,,otravili* Skripala???

(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B 22

TO JSOU ZVRATY, PANI MULLEROVA
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)
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B_23
Vliv na budoucnost maji pfedevsim voli¢i sami
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B 24
Vracime se do padesatych let
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_25
Vrbétice — fakta a dohady a co vSem zahadné uniklo, 1/2
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_26
Vrbétice — fakta a dohady a co vSem zahadné uniklo, 2/2
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_27
Westinghouse aneb chceme si nabéhnou jako Bulhati ?
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_28
Zdaji se vam dva agenti malo? Pfidame. Bylo jich Sest. Vlastné ne — byli Ctyfi.
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B 29
Znepokojiva fakta o aféfe Vrbétice
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

B_30
Zivot v komunismu a dnes
(New World Order Opposition, cit. 8. 6. 2021)

C_ 01
,Mné platili. Znam je.“ Krade se v CT? Bud’ vypadne ten, nebo ten, nebo tihle
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_02
,Ozraly jak pr¥*se.“ Policisté fesi velkou ostudu, my zname nepcknou véc z pozadi
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C 03

Hrad zablokoval dezinformacni média. S nimi i1 Fridrichovou s Wollnerem. JenZe druha strana
neml¢i. Naopak

(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_04

Jste nepratelska zemé, vzkazali Cechtim Rusové. Kulhanek zpét poslal varovani. Zastitil se i
EU

(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)
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C_05
Kabinet projedné zakézku na bojova vozidla i mozné upravy covidovych opatieni
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_06

Kauza faleSnych obrazii pokracuje. Znalec oznacil dila za diletantsky podvod. My §li a zeptali
se desitek galeristd na znalce

(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_07

Konec hry na slepou babu. Rvacce poslance Volného ve Snémovné piedchéazela ranni
,chlastacka®. Dosud nevetejné informace

(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C 08
Na policejniho prezidenta mifi od spole¢nosti Imex Group trestni ozndmeni
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_09
O pulnoci skonc¢i nouzovy stav se zdkazem cestovani mezi okresy
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_ 10
Obtézoval sestry, hral si na pacienta. Arenberger na rozlu¢ce zac¢toval s novinari
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

c_ 11
Okamura prolomil opozi¢ni blok. Prosel dtlezity stavebni zékon
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C 12
Opozice se pustila do Babise: Slusny ¢lovék by rezignoval
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_13
Podle Agrofertu jsou zavéry auditu Evropské komise absurdni
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C 14
Policie dnes rozehnala stovku lidi, kterd popijela na oteviené zahradce v Praze
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_15

Policie do hospod? Asi ne. I kdyz hygiena nasla chyby
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_16

Policie fes§i Hamackovu cestu do Moskvy
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)
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C_17
Prohra? Vyhra! Manzelka Petiicka oslovila Cesko. A pak to zacalo
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C 18
SPOLU vini Hamacka z vlastizradného chovani
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C 19

SPOLU vykopévalo kampaii: Zbavime Cesko vlady levice a populistil. Prozapadni sméfovani
zemé

(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_20
Slachtova Ptisaha pry ma problém
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C21
Udgélat radost kavarné. To mohl Ovcacek. Vysledek? Strasné
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C 22
Je otazkou nejblizSich tydni, nez lidem dojde trpélivost Gplng, varuje vladu exsenator Valenta
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_23

Némecko oslavilo Velikonoce. A ted'... Epidemiologové jsou v hriize. Prudky nariist nemoc-
nych mize dopadnout i na nés. PL zjistovaly situaci

(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C 24
Opozice vétSinou kritizuje uvahy o navratu do Skol podle situace v okresech
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_25
Pekarova zdésena Blatnym. Ten pry vcera piedvedl kiks
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_26
V USA také neposkytuji rozhovory, kdyz novinafi nejsou ,,spravni*
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_ 27
Vakciny? Lidi se ndm o né n¢kolikrat porvali, zni z Bulovky
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C_28

Vrbétice a Rusko? ,,Mohlo jit o mnohem vys$§i hru mocnosti, nez si myslime,” mini Pavel Se-
hnal

(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)
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C_29

Vysetfit Zemanovo dusevni zdravi, zadda komentator Fendrych. Dodal néco o zoologické za-
hradé

(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

C 30
Zdechovsky zve Petiicka do KDU-CSL
(Parlamentni listy, cit. 9. 6. 2021)

D 01
Cesko maé prvni piipad, kdy naockovany jedinec onemocnél jihoafrickou variantou covidu-19
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_02

Désiva srazka dvou nakladnich vlakid na Teplicku: Jeden mrtvy a jeden zranény. Incident vy-
Setfuje Drazni inspekce

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D 03
Hiib na Vitkové mluvil o sovétskych dobyvatelich. Jak dalsi politici uctili osvoboditele?
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D 04
Koronavirus v Cesku ustupuje. Za sobotu piibylo 1059 piipadi
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_05
Maladova dostala portrét. Piekvapeni Cesi se v komentatich rozdélili na dva tabory
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_06
Ministerstvo zahrani¢i RF oznamilo, ze ¢eského velvyslance ,,cekéd konkrétni rozhovor*
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_07
Na ¢eském velvyslanectvi v Rusku zlstane pét diplomati, uvedl Hrad
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_08
Okamura ¢eli vyhrizkam nasili a smrti od ,,homosexualistickych aktivisti
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_09

Oznameni Vojtécha jako nastupce Arenbergera m¢ prekvapilo. Ma to ale jednu vyhodu, fika
Hamacek

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D 10

PohieSovany chlapec, ktery byl tfi tydny hledan, byl nalezen mrtvy
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)
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D 11
Policisté zjistili prozatim za tento rok nejvétsi pocet nelegalnich pracovnikt
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D 12

Poplach v Ceské televizi. Podle Bene$ové by novinati CT a rozhlasu méli zveiejiiovat maje-
tek

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_13

Porusovat pravidla na zahradkach restauraci se nevyplati. Hrozi tisicové pokuty, uvadi Havli-
cek

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_14
Poslanci jednali za zavienymi dvefmi. Hamacek je dezorientovany muz, tvrdi Filip
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_15
Prezident Zeman pfijal na Prazském hrad€ ministryni spravedInosti Marii BeneSovou
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_16
Pted ruskou ambasadou v Praze se demonstruje
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_17
Srbsky prezident nabidl Cesku dar 100 tisic davek vakciny Pfizer. Babige tim dojal
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D 18

Tibet ano, ale lIzrael uz ne. Lipavsky vysvétlil, pro¢ prazsky magistrat nevyveési izraclskou
vlajku

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_19

Trapas v rodné zemi: Dtivody, pro¢ ma Dominika Gottova Ceska aZ po krk a chce pry¢, zda-
leka ne kazdy pochopi

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_20
U Babist bylo rusno: U premiérova domu demonstrovali ekologové za odklon od uhli
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_21

Velvyslankyné pfi EU Edita Hrda poslala ¢lenskym zemim vzkaz: Jsme nuceni kupovat vak-
ciny mimo spole¢ny mechanismus EU

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)
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D_22

Vojtéch promluvil o revakcinaci a covid pasech. Jak jesté¢ ministr planuje zvysit zajem o oc-
kovani

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_23

Zahradil varoval novinare pied dehonestaci Vaclava Havla kvili utokiim na byvalého prezi-
denta

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_24
Zalobce pro tfi obvinéné z teroristického titoku navrhuje vazbu
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D 25
,Kde vidite v CR ti§téni pendz?“ Ekonomka Svihlikové reagovala na hospodatské predpovédi
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D 26
Arenberger varuje neoc¢kované: Pocet antigennich testti zdarma se snizi
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_27
Babi$ musi byt zapsan jako koncovy pfijemce vyhod u Agrofertu. Co to znamena?
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_28

Babisiv ¢lanek pro iDNES vzbudil kontroverze na internetu. Prozradil, ¢im hrozi CR snizo-
vani emisi

(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_29
Babistiv evropsky audit: Cesko nic vracet nebude
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

D_30
Barto$ jednal s francouzskym velvyslancem o vystavbé Dukovan
(Sputnik, cit. 9. 6. 2021)

E 01
Antigenni testy jsou stejné spolehlivé jako PCR. V Praze 9 odhalily minimum nakaZenych
Skolakt

E_02
Arenberger rezignovat nehodla
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 03

Babis chce audit ve vinohradské nemocnici. Arenbergerovi vycetl, Ze se nepfipravil
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)
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E_04
Dansko odepsalo AstraZeneku jako nebezpe¢nou, Hamacek ji chce od n&j koupit pro Cechy
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_05
Drzte se planu, jinak se vam to rozpadne, doporucuje MeSES vlade
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_06
Idealni prezidentsky kandidat? Podle Cechii Marek Eben
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 07
Malé 1ékarny si stézuji. UOHS progetii trh s 1éky
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_08
Minafovo neuspésné hnuti mélo ptijmy 7,3 milionu
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_09
Nedavalo nam to smysl. Zlinsky kraj nakonec tvrdsi rezim mit nebude
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_10
Nemocnice nemusi od stiedy dal omezovat planovanou péci
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 11
Pary se uz covidu neboji, umélé poceti neodkladaji
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_12
Penzion musel zavfit, a tak vozi jidlo bezlepkaiim z Krkonos az na Moravu
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 13
Policie v Havifové sttilela po tidici, pak ho vytahovala z feky
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 14
Posudek k Be¢vé je komplet, vinik je znam, fika soudni znalec
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_15

Pozici nema jistou nikdo. Hamacek nevyloucil konec Petticka ve vladé
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)
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E 16
Praktici ted’ dostanou mén¢ vakcin Moderna, nez Babis slibil
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 17
Pro vyhosténé ¢eské diplomaty uz leti do Moskvy vladni special
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_18
Ptijimacky provéti komise, reaguje ministerstvo na kritiku
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 19
Spor v TOP 09 kviili Ferimu pokracuje, Schwarzenberg se omlouvat nehodla
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_20
Slechtova restaurace se otevira potichu
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 21
Udélalo se p&kné: Cesi vzali zoo Gtokem, doprava zkolabovala
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_22
Vepftin u prehrady mistni odmitaji
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 23
Viceleta gymnézia nemaji dost testl na ptisti dva tydny, varuje feditelka
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_24
Vlastovky leckde teprve vyhliZeji, jaro ma zpozdéni
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_25
Vojtéch necha Arenbergera v Cele vinohradské nemocnice. Pocka na vysledek kontroly
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_26
Vyhostéte asponl jednoho ruského diplomata, zad4 evropské staty Babis§
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_27

Vymeéna Peticka ma zadrhel. Zaoralkovi se nechce
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)
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E 28
Vysloveni nediveéry? Neni nejlepsi napad predat moc Zemanovi, mini Pirati a STAN
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E_29
Zeman nechce ani naposesté povysit Koudelku na generala
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

E 30
Zivot v Praze se vraci k normalu, MHD ziistava omezena
(Novinky.cz, cit. 9. 6. 2021)

F 01

,Neslo o nahodilou udalost, ale rys chovani.” Pfectéte si, pro¢ dostal fidi¢ mustangu tii roky
natvrdo

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_02
,Stale je to trochu zvlastni historka. Hamacek a Babi$ vysvétluji cestu do Moskvy rozdilné
(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_03
Adam Vojtéch je znovu ministrem zdravotnictvi, do funkce ho uvedl prezident
(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_04

Byl to statni terorismus, reaguje opozice na BabiSova slova. Vyzyvé k vyhosténi dalSich di-
plomatti

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_05

Opozice ocenila Kulhankovo ultimatum Rusku. Komunisté varuji pied dasledky, SPD vyzyva
k dialogu

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_06

Byvaly vojék, pravoslavny knéz i ,nacelnice Stabu‘. Koho zadrZela policie kviili vazbam na
Donbas?

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_07
Cesko ma za nedéli 381 ptipadii covidu. Lidé 45+ se mohou od piilnoci piihlasit na ockovani
(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_08

Do scitani se kvili star§im dokladim nemuze ptihlasit na 20 tisic lidi. Statistici chybu fesi az
nyni

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)
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F_09

Dozorci v rynovické véznici méli Sikanovat odsouzené. Provétuje je generdlni inspekce, v
praci ale zGstavaji

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_10

Druhy nejvyssi pocet naockovanych. Ve ¢tvrtek 1ékaii podali 85 621 vakcein, nakazenych je
1218

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F 11

Veterinafi potvrdili ptaci chiipku v desatém chovu firmy Perena. Objevili i ohniska ve dvou
malochovech

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F 12

Hejtmani odmitaji, aby si kraje a Skoly zajistovaly testy pro Skolaky, které nebyl schopen za-
Jistit stat

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F 13

Hlavni hygienicka je po hospitalizaci zpét v préci. ,Sedi tu vedle mé&,* napsal ministr Arenber-
ger

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_14

Chceme férovy tendr, shoduji se uchazeci o stavbu Dukovan. Podle Francouzi je lhtita na na-
bidku kratka

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_15
Je to nesmysl, uvedl Babi k Hamackové mozné vyméné s Ruskem. Séfovi CSSD véfi
(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_16

Miliony stiikacek a jehel z Bulharska nedorazi. Stat objednavku kvtli dlouhé dodaci dobé
zrusil

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F 17
Na prazském Masarykove nadrazi proti sobé jely dva vlaky. Strojvedouci stihli zastavit a

srazce zabranit
(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_18
Od pristiho tydne zacne masivni sekvenovani, uvedl Arenberger. Za 14 dni bylo zachyceno 56

mutaci
(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)
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F_19

Od vypuknuti epidemie se v Cesku nakazilo pies 1,6 milionu lidi. V patek ptibylo 3206 pii-
pada

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_20

Opozi¢ni koalice maji podpisy pro hlasovani o nediivére vlade. Kabinet podle Babise pande-
mii zvlada

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F 21
Opravny obuvi, solaria, stfelnice ¢i lanovky. V1ada od 10. kvétna uvolni dalsi sluzby
(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_22

Polovina komunistli podporuje vysloveni nedtivéry vladé. Ostatni nevi nebo odmitaji hlasovat
s pravici

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_23

Praktici jako ockovaci rekordmani: nekteti dali i dva tisice davek, polovina doktort ale stéle
ceka

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F 24

Sehnalovy firmy dostaly za nemocnici v Letiianech 74 miliond. Dalsi tfi ziskaly z podpory
Covid-Najemné

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_25

Stovky obchodi se v sobotu zapojily do jarniho kola potravinové sbirky. Vybrané zboZi do-
stanou potiebni

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_26
Skoly se podle odborniki 12. dubna neoteviou az ve 20 okresech. Podporuji navrat zaki

podle regiont
(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F_27

Testovani zaméstnancii ve firmach neni protizdkonné a mize pokracovat, rozhodl Nejvyssi
spravni soud

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

F 28

Utady loni odebraly z rodin 2903 déti, méné ne rok predtim. Za tibytkem mize byt epidemie
covidu

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)
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F 29
V Cesku jsou podle Arenbergera dali mutace covidu. Hygienici eviduji i nékolik kombinaci

F_30

Vysetfovani kauzy Capi hnizdo je u konce. Policie chce obzalovat Babise a Mayerovou z do-
tacniho podvodu

(iRozhlas, cit. 9. 6. 2021)

G_01
Lidi s potizemi po vyléCeni ptibyva. Postcovidova centra je musi odmitat
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_02
Néameéstek stiedoceské policie fidil sluzebni viiz se 2,39 promile
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_03
O nas bez nas, zuii Babi§ kvili vakcinam. Premiéra kritizuje opozice i CSSD
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_04
Odmény nedostanou vSichni zdravotnici. Problém maji ti mimo nemocnice
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_05
Pirati zvazuji zvysit dané z nemovitosti pro velké firmy nebo sladkych napojt
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_06
Plan otevirani obchodt a sluzeb predstavi vlada ve ¢tvrtek, fekl Havlicek
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_07

Séf jihomoravské CSSD vzdal kandidaturu na predsedu strany, podpofi Petiicka
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_08

Praha chce zrusit parkovaci mista u ruské ambasady, Moskva uZ to udé¢lala
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_09
Prazska naplavka, tfeti slunecny den. Pohoda a policisté s megafonem
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_10
Rozvolnéni na DéCinsku brzdi brazilskda mutace, Skoly zatim neoteviou
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G 11

Senatofi zvazuji Gstavni zalobu na prezidenta Zemana kvuli kauze Vrbétice
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)
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G_12
Stat dal dotaci firmé z Agrofertu, a¢ by nemél. Testuje reakci Bruselu
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_13
Stavba chebské lavky nabira zpozdéni, lidé budou dal obihat nadrazi
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_14
Po Hrubém Rohozci cestuje leseni, oprav se docké i vyhlidkova jeskyné
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_15
Udaje jsem nekontrolovala, tvrdi obvinéna z podvodu s dotacemi na postizené
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_16
V dubnu ubyla ¢tvrtina hrabost, i tak prah skodlivosti Sestkrat prekracuji
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_17
Nemocnice to zvladly, ani nejhorsi scénare uz nehrozi jejich naplnénim
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_18
Volny hodiny blokoval jednani. Utal ho az Pikal, kdyz odeSel ministr Brabec
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_19
Vondra prosadil do volebniho programu, aby Cesko zvolilo narodniho ptika
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_20
Vysilaci rada pokarala potad Newsroom CT24, byl podle ni neobjektivni
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_ 21
Vzdor waldorfskeé Skoly v Semilech skoncil, dovnitt smély jen testované déti
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_22
Za otevieny Hrad. Demonstranti se shromazdili v areélu, soud to podpofil
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_23

Z4jem o Erasmus kviili covidu klesl, dafi se ale spolupraci na dalku
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)
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G_24
BeneSova prekonala Zemana i Rusy. Ne dvé, ale jeste vic je verzi u Vrbétic
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_25
Cast $kol piechazi na PCR testovani, pomaéhaji jim i dary od rodi¢t
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_26
Falesné twitterové ucty politikl ne vzdy §ifi dezinformace, nékdy jen bavi
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_27
Stfedni Evropa chce urychlit cestovani, kazi to neuznané vakciny v Mad’arsku
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_28
Hosté bez rousek porusili pii Ceskych Ivech opatfeni, vyhodnotila policie
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_29
Koukal jsem jako blazen, kdyz jsem vidé€l, kdo mize za Vrbétice, fekl Hamacek
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

G_30
Lepsi ja nez paty ministr, fika Vojtéch. Déti od 12 let chee ockovat v 1été
(iDnes, cit. 10. 6. 2021)

H_01
Anonymni alkoholici nebo gamblefi se opét miZou sejit osobné. Zavislych pfibyva
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_02
Arenberger vefi, Ze od Cervence se ockovani otevie pro vSechny dospéle
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_03
Az pillrok by mél byt povaZovan za odolneho ten, kdo prodé€lal covid, planuje ministerstvo
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_04
Ceské drahy si oteviely Gvéry u t¥ bank, Gerpat mohou vic jak osm miliard
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_05

Ceského medu bude letos nejspis zase nedostatek, i kvili chladnému dubnovému pocasi
(CT24, cit. 10. 6. 2021)
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H_06
Dalsi ministerska rosada? Uvidime, co fekne ten druhy, shoduji se Hamacek s Petfickem
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_07

Digitalni dan se ziejmé nestihne, naznacila Schillerovd. Mohla ptitom piinést az 3,5 miliardy
korun

(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_08
Filip povede komunisty jesté jednou do voleb, ustal pokus o odvolani
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_09
Hamacek mél let do Moskvy zamluveny, piSi Seznam Zpravy
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_10
Hlasovat o stavebnim zakoné budou poslanci pfisti sttedu
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H 11
Koncici fidi¢ské prikazy ptijdou od ¢ervna vymeénit on-line, potieba bude ale datova schranka
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_12
Malacova chce opét zvysit minimalni mzdu. Schillerova pozaduje shodu odborl a zaméstna-

vatell
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H 13
Mvichal Hasek bude naméstkem na ministerstvu vnitra, nahradi Jakuba Kulhanka
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_ 14

Ministerstvo zemédé€lstvi poslalo odpovéd’ na Babistiv mozny stiet zajmii. Komise ma na jed-
nani ¢tyfi mésice

(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_15

Na Véclavském namésti v Praze 1 v dalSich méstech lidé protestovali proti ptiklonu prezidenta
a dalsich politikti k Rusku

(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_16

Od pristiho tydne se oteviou zahradky restauraci i venkovni kulturni akce, rozhodla vlada
(CT24, cit. 10. 6. 2021)
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H_17
PCR testy by se ve Skolach mohly rozsifit v ervnu, fekl Arenberger
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_18

vvvvvv

(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_19
Prezident Zeman podepsal volebni zakon
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_20
Ptisedici u soudu ziistanou bez omezeni, poslanci souhlasili s ndzorem senatorti
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_21

Snémovna v patek nic neprojednala. Volny hovofil pfes tfi hodiny i ptes vytky, ze nemluvi k
tématu

(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H 22

Snémovni bezpecnostni vybor projednaval ptipad Vrbétice. Ministerstvo financi chce vyma-
hat odSkodnéni

(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_23
Soud zrusil aktualni regulaci restauraci a heren, od pond€li ma platit nove opatieni
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_24
Statni banka se nestihne do voleb, a to se nelibi KSCM. Dle kritikii by zavanéla komunismem
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_25

Studenti pedagogickych fakult se zapoji do letniho doucovani, mnozi pomahali uz s distancni
vyukou

(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_26
Studie 1€kt provadél soukromé a nepiiznal veskery sviij majetek. Arenberger celi potizim
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_27

Sifeni nakazy dal zpomaluje, denni nartist poétu piipadii byl ve étvrtek podruhé za sebou pod
dva tisice

(CT24, cit. 10. 6. 2021)
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H_28
Vlada vzala na védomi konec vyuZzivani uhli v roce 2038, v realu ale nejspise piijde dfiv
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_29
Vybuch byl aktem terorismu vici cele EU, shodli se senatofi ohledné kauzy Vrbétice
(CT24, cit. 10. 6. 2021)

H_30

V4 VCeska odletéli zbyli vyhoSténi pracovnici ruské ambasady
(CT24, cit. 10. 6. 2021
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Ptiloha 2: Pouzity zdrojovy kod pro analyzu v R

install.packages("stringi")
install.packages("stringr")

source("https://raw.githubusercontent.com/oltkkol/vmod/master/simplest_text.R")

install.packages("udpipe")
library("udpipe")

udpipe_download_model(language = "czech") -> infoStazeni

udpipe_load_model(file = "C:/Users/fiedj/OneDrive/Dokumenty/czech-pdt-ud-2.5-
191206.udpipe") -> modelUdpipe

GetFilesContentsFromFolder("C:/R/dezinfo_vse/") -> vsechnyclanky

data.frame() -> vysledektabulka

c() -> TTR

c() -> entropie

c() -> prumerytokenu

c() -> prumeryvet

c() -> podilyinterpunkce
c() -> podilyzkratek

c() -> podilysubstantiv

c() -> podilyadjektiv

c() -> podilyzajmen

c() -> podilysloves

c() -> podilyadverbii

c() -> podilyslovesl

c() -> podilysloves2

c() -> podilyslovesinf

c() -> podilyslovesminulost
c() -> podilyslovespritomnost
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c() -> podilyslovesbudoucnost
c() -> podilyslovesneg
c() -> podilyadjektivcmp

c() -> podilyadjektivsup

for(A_01 in names(vsechnyclanky)){
vsechnyclanky[[A_01]] -> plaintext
udpipe_annotate(modelUdpipe, x = plaintext) -> anotace
as.data.frame(anotace) -> tabulkaAnotace
TokenizeText(plaintext) -> tokeny
length(tokeny) -> pocettokenu
length(unique(tokeny)) -> pocettypu

TokenizeText(plaintext, convertToLowerCase=FALSE) -> tokenyvelkapismena

tabulkaAnotace[, "xpos"] -> tagy
tabulkaAnotace[, "upos"] -> slovnidruhy

tabulkaAnotace[, "feats"] -> feats

grep("~N.*$", slovnidruhy) -> substantiva
length(substantiva) -> pocetsubstantiv
grep("~A.*$", tagy) -> adjektiva
length(adjektiva) -> pocetadjektiv
grep("~P.*$", tagy) -> zajmena
length(zajmena) -> pocetzajmen
grep("~V.*$", tagy) -> slovesa
length(slovesa) -> pocetsloves
grep("~D.*$", tagy) -> adverbia
length(adverbia) -> pocetadverbii
grep("~Z.*$", tagy) -> interpunkce

length(interpunkce) -> pocetinterpunkce

pocettypu/pocettokenu -> typetokenratio
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append(TTR, typetokenratio) -> TTR

table(tokeny) / length(tokeny) -> p
- sum( p * log(p) ) -> vyslednaentropie

append(entropie, vyslednaentropie) -> entropie

nchar(tokeny) -> delkytokenu

append(prumerytokenu, mean(delkytokenu)) -> prumerytokenu

tabulkaAnotace[, "sentence_id" ] -> vety_id
table(vety_id) -> tabulkavety
mean(tabulkavety) -> prumervet

append(prumeryvet, prumervet) -> prumeryvet

pocetinterpunkce/pocettokenu*100 -> podilinterpunkce

append(podilyinterpunkce, podilinterpunkce) -> podilyinterpunkce

grep(".{13}8", tagy) -> zkratky
tabulkaAnotace[zkratky, "token"] -> seznamzkratek
length(seznamzkratek) -> pocetzkratek
pocetzkratek/pocettokenu*100 -> podilzkratek

append(podilyzkratek, podilzkratek) -> podilyzkratek

pocetsubstantiv/pocettokenu*100 -> podilsubstantiv

append(podilysubstantiv, podilsubstantiv) -> podilysubstantiv

pocetadjektiv/pocettokenu*100 -> podiladjektiv

append(podilyadjektiv, podiladjektiv) -> podilyadjektiv

pocetzajmen/pocettokenu*100 -> podilzajmen

append(podilyzajmen, podilzajmen) -> podilyzajmen
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pocetsloves/pocettokenu*100 -> podilsloves

append(podilysloves, podilsloves) -> podilysloves

pocetadverbii/pocettokenu*100 -> podiladverbii

append(podilyadverbii, podiladverbii) -> podilyadverbii

grepl(".*Person=1.*", tabulkaAnotace[slovesa,"feats"]) -> slovesal
length(which(slovesal == "TRUE")) -> pocetslovesl
pocetslovesl/pocetsloves*100 -> podilslovesl

append(podilyslovesl, podilslovesl) -> podilyslovesl

grepl(".*Person=2.*", tabulkaAnotace[slovesa,"feats"]) -> slovesa2
length(which(slovesa2 == "TRUE")) -> pocetsloves2
pocetsloves2/pocetsloves*100 -> podilsloves2

append(podilysloves2, podilsloves2) -> podilysloves2

grepl("Vvf.*", tagy) -> slovesainf
length(which(slovesainf == "TRUE")) -> pocetslovesinf
pocetslovesinf/pocetsloves*100 -> podilslovesinf

append(podilyslovesinf, podilslovesinf) -> podilyslovesinf

grepl("V.{7}R", tagy) -> slovesaminulost
length(which(slovesaminulost == "TRUE")) -> pocetslovesminulost
pocetslovesminulost/pocetsloves*100 -> podilslovesminulost

append(podilyslovesminulost, podilslovesminulost) -> podilyslovesminulost

grepl("V.{7}P", tagy) -> slovesapritomnost
length(which(slovesapritomnost == "TRUE")) -> pocetslovespritomnost
pocetslovespritomnost/pocetsloves*100 -> podilslovespritomnost

append(podilyslovespritomnost, podilslovespritomnost) -> podilyslovespritomnost
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grepl("V.{7}F", tagy) -> slovesabudoucnost
length(which(slovesabudoucnost == "TRUE")) -> pocetslovesbudoucnost
pocetslovesbudoucnost/pocetsloves*100 -> podilslovesbudoucnost

append(podilyslovesbudoucnost, podilslovesbudoucnost) -> podilyslovesbudoucnost

grepl(".*Polarity=Neg.*", tabulkaAnotace[slovesa, "feats"]) -> slovesaneg
length(which(slovesaneg == "TRUE")) -> pocetslovesneg
pocetslovesneg/pocetsloves*100 -> podilslovesneg

append(podilyslovesneg, podilslovesneg) -> podilyslovesneg

grepl(".*Degree=Cmp.*", tabulkaAnotace[adjektiva, "feats"]) -> adjektivacmp
length(which(adjektivacmp == "TRUE")) -> pocetadjektivcmp
pocetadjektivcmp/pocetadjektiv*100 -> podiladjektivcmp

append(podilyadjektivcmp, podiladjektivcmp) -> podilyadjektivcmp

grepl(".*Degree=Sup.*", tabulkaAnotace[adjektiva, "feats"]) -> adjektivasup
length(which(adjektivasup == "TRUE")) -> pocetadjektivsup
pocetadjektivsup/pocetadjektiv*100 -> podiladjektivsup

append(podilyadjektivsup, podiladjektivsup) -> podilyadjektivsup

rbind(vysledektabulka, TTR) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, entropie) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, prumerytokenu) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, prumeryvet) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyzkratek) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyinterpunkce) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilysubstantiv) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyadjektiv) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyzajmen) -> vysledektabulka

rbind(vysledektabulka, podilysloves) -> vysledektabulka
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rbind(vysledektabulka, podilyadverbii) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyslovesl) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilysloves2) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyslovesinf) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyslovesminulost) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyslovespritomnost) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyslovesbudoucnost) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyslovesneg) -> vysledektabulka
rbind(vysledektabulka, podilyadjektivcmp) -> vysledektabulka

rbind(vysledektabulka, podilyadjektivsup) -> vysledektabulka

c() -> nazvyclanku

names (vsechnyclanky) -> nazvyclanku

nazvyclanku -> colnames(vysledektabulka)

c("TTR", "entropie", "prumerna_delka_tokenu", "prumerna_delka_vet", "podil zkra-

tek_v_textu", "podil_interpunkce", "podil substantiv", "podil_adjektiv", "po-
dil_zajmen", "podil sloves", "podil_adverbii", "podil sloves_v_prvni_osobe","po-
dil_sloves_ve_druhe_osobe","podil_sloves_v_infinitivu", "podil_sloves_minulost”,

"podil_sloves_pritomnost"”, "podil_sloves_budoucnost" ,"podil_sloves_s_neg polari-
tou", "podil _cmp", "podil sup") -> nazvysloupcu

nazvysloupcu -> rownames(vysledektabulka)

replace(vysledektabulka,is.na(vysledektabulka),@) -> vysledektabulka

t(vysledektabulka) -> vysledektabulka
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Ptiloha 3: Vyfezy tabulky s vysledky ziskanych analyzou v R pro jednotliva média

A_01.txt
A_02.txt
A_03.txt
A_04.txt
A_05.txt
A_06.txt
A_07.txt
A_08.txt
A_09.txt
A_10.txt
A_11.txt
A_12.txt
A_13.txt
A_14.txt
A_15.txt
A_16.txt
A_17.txt
A_18.txt
A_19.txt
A_20.txt
A_21.txt
A_22.txt
A_23.txt
A_24.txt
A_25.txt
A_26.txt
A_27.txt
A_28.txt
A_29.txt
A_30.txt

TTR

0,4980
0,4747
0,4891
0,4578
0,5121
0,5022
0,4863
0,5055
0,4897
0,4668
0,5285
0,5113
0,4425
0,5255
0,5206
0,5125
0,5321
0,4927
0,4665
0,5253
0,5101
0,4734
0,4888
0,5307
0,4546
0,4808
0,4947
0,4080
0,5163
0,5169

entropie

5,8667
6,1970
6,0862
6,1378
6,0363
6,1624
6,2764
6,2472
6,4139
6,3227
6,2056
6,2655
5,8917
6,1392
6,1027
6,2220
6,2775
6,2161
6,1564
6,4397
6,2673
6,2503
6,2295
6,3522
6,2056
6,0702
6,2121
6,1996
6,2207
6,1207

5,49
5,13
5,30
5,36
5,40
5,43
4,99
5,20
5,14
5,18
5,44
5,32
5,45
5,24
5,25
5,08
5,43
5,34
5,32
4,96
5,23
5,21
5,24
5,24
5,02
5,19
5,15
5,03
5,20
5,36

29,96
22,94
33,62
31,09
23,30
28,77
24,80
23,26
21,29
26,45
23,38
27,43
27,06
23,09
23,08
26,72
30,79
23,97
30,01
16,95
26,52
26,02
26,74
20,86
21,96
19,82
24,35
22,13
23,72
30,39

2,00
0,25
0,96
1,77
1,32
0,81
1,70
0,72
2,18
0,51
1,67
1,10
1,91
0,47
2,26
1,99
0,70
0,73
1,19
0,27
1,76
1,85
2,09
0,37
1,22
2,75
1,81
1,29
0,96
3,84

12,43
14,64
13,99
13,81
16,02
14,04
13,49
15,51
16,49
14,59
13,53
16,07
15,12
13,67
13,48
11,98
12,91
14,99
13,07
15,96
13,80
15,03
11,07
16,64
15,26
15,90
14,12
14,02
14,21
12,26

32,96
28,92
33,12
38,24
29,17
34,06
25,00
30,91
28,30
31,75
34,90
32,85
29,98
28,42
31,47
25,65
32,18
29,98
35,10
27,87
25,48
29,01
27,26
30,92
34,18
26,95
24,39
24,18
30,67
27,83

Obrdzek 22: Viyrez vysledné tabulky pro Aeronet

11,63
10,13
13,16
11,07
10,29
12,23
12,55
10,32
11,34

8,73
12,26
12,09

8,02
11,19
11,55
10,67
13,67
12,02
13,17

9,78
12,09
10,37
12,58
10,66
10,63

9,71
10,33

8,03
11,01
12,52

10,26
11,23
7,96
9,36
13,08
8,17
8,07
11,48
11,43
9,71
8,44
10,66
11,70
7,64
6,11
8,34
7,89
11,02
7,72
13,96
8,46
10,62
7,00
11,76
9,64
9,83
10,33
10,52
8,43
8,55

15,32
17,59
15,73
15,81
15,87
15,10
11,93
15,12
16,58
17,50
14,40
15,46
17,16
14,14
1421
12,60
14,14
16,67
14,20
19,82
15,72
17,94
14,67
17,48
16,39
15,96
15,81
16,18
15,56
13,32
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5,93
7,77
6,74
4,28
4,48
5,74
7,59
7,73
7,16
7,23
7,37
7,34
6,84
5,50
5,44
7,55
8,24
6,26
5,08
7,82
7,47
6,26
491
6,40
6,32
7,22
6,59
7,75
6,01
8,08

1,57
1,42
1,22
0,00

10,19
3,72
3,16
3,28

10,35
1,71
4,65
1,79
2,68
5,21
421
4,50
0,83
1,68
1,90

14,35
0,99
8,66
1,78
7,21
2,29
5,60
1,11
2,23
1,44
4,48

1,57
8,83
1,63
2,89
3,70
2,48
0,00
4,38
2,27
1,22
1,40
4,29
3,83
2,84
3,27
3,60
1,24

11,07
5,32
7,40
1,32
0,28
1,42
3,90
457
3,20
0,74
0,50
5,05
2,99

22,51
21,65
22,04
26,71
10,65
23,97
11,86
12,41
11,36
19,07
15,35
16,43
15,71
12,32
15,42
13,06
14,05
26,85
17,11
16,37
17,16
12,85
23,13
16,82
18,29
12,00
22,51
16,38
18,05
13,93

15,18
13,11
13,47
14,44
26,39
10,74
37,94
27,01
26,26
19,56
17,21
11,79
20,69
32,23
31,31
33,33
22,73

7,38
10,27
17,49
21,78
31,56
16,37
20,12
10,00
40,40
22,88
37,72
14,80
30,35

50,79
44,73
46,94
39,71
48,61
45,45
42,29
55,11
55,05
45,97
51,16
62,50
54,02
46,45
38,32
42,34
52,48
43,62
51,33
53,81
47,52
40,22
41,99
52,55
54,29
33,20
42,07
31,02
48,74
42,79

2,62
10,26
10,61
7,22
4,63
9,92
0,79
1,82
0,51
6,11
1,40
3,21
1,92
0,95
1,40
2,70
5,37
15,10
13,31
3,36
4,95
1,68
8,90
1,50
9,71
0,80
2,58
0,74
8,66
3,98

9,42
15,10
9,39
12,27
24,07
6,20
8,70
13,87
8,33
14,91
7,44
13,21
29,12
9,95
7,94
10,36
6,61
12,08
9,51
13,23
9,90
13,69
7,47
13,21
7,71
16,00
11,44
15,63
11,19
7,96

prumerna_prumerna_ %_zkratek %_interpui %_substan %_adjektiv %_zajmen %_sloves %_adverbi %_sloves_ %_sloves_ %_sloves_ %_sloves_ %_sloves_ %_sloves_ %_sloves_ %_cmp

0,00
0,99
1,46
0,52
0,00
2,55
1,13
1,07
1,48
0,49
1,09
0,46
0,82
0,00
0,57
1,60
2,14
1,86
0,41
1,82
0,43
0,48
0,83
0,49
2,20
0,00
0,56
0,00
0,51
0,00

%_sup

1,38
0,50
0,00
0,00
0,00
1,53
0,00
0,53
0,74
0,49
0,55
0,91
0,00
2,40
4,60
1,60
0,85
0,00
0,00
0,00
1,72
0,48
2,49
0,49
1,32
1,97
3,39
2,00
0,00
0,00



B_O1.txt
B_02.txt
B_03.txt
B_04.txt
B_05.txt
B_06.txt
B_07.txt
B_08.txt
B_09.txt
B_10.txt
B_11.txt
B_12.txt
B_13.txt
B_14.txt
B_15.txt
B_16.txt
B_17.txt
B_18.txt
B_19.txt
B_20.txt
B_21.txt
B_22.txt
B_23.txt
B_24.txt
B_25.txt
B_26.txt
B_27.txt
B_28.txt
B_29.txt
B_30.txt

0,7184
0,5982
0,7290
0,5219
0,6085
0,6587
0,6356
0,7546
0,6915
0,5363
0,5243
0,5980
0,6314
0,5963
0,5979
0,6484
0,6810
0,6805
0,6302
0,6767
0,7297
0,7658
0,4507
0,6035
0,4920
0,5233
0,6305
0,7613
0,6255
0,7072

5,2456
5,8960
5,5572
5,9864
5,8655
5,4020
5,6951
5,4239
5,3652
6,3189
6,3649
6,4072
5,9154
6,0982
5,8072
5,7720
5,1842
4,9849
6,0554
5,8381
5,2551
5,3347
6,2732
6,0618
6,4878
6,5193
6,0221
5,3452
6,4394
5,6094

5,14
5,33
5,22
5,16
5,27
4,87
5,41
5,69
5,35
5,27
5,19
5,07
5,01
5,20
4,92
5,42
5,24
492
5,64
5,47
4,98
5,34
5,13
5,39
5,07
5,00
5,75
5,20
5,41
5,23

33,45
18,24
10,33
21,97
21,44
32,31
22,84
19,86
22,75
23,87
20,93
23,19
30,38
14,78
24,54
16,40
16,78
31,60
19,22
24,03
25,56
16,00
23,74
20,08
18,22
19,52
16,39
29,77
26,69
13,24

0,95
0,34
0,21
2,56
1,38
1,09
1,44
0,79
2,83
4,93
1,65
0,42
1,23
1,36
0,30
2,03
1,23
0,00
2,52
1,01
2,10
0,63
2,40
0,87
0,64
0,64
0,53
1,81
0,74
0,00

16,46
19,75
23,00
18,20
18,14
11,96
12,68
15,30
16,97
17,53
17,51
18,45
25,06
19,74
18,21
20,78
17,79
17,29
14,77
19,54
21,92
16,46
15,34
18,67
16,43
16,26
14,74
17,22
16,91
19,15

Obrdzek 23: Viyrez vysledné tabulky pro New World Order Opposition

24,05
26,37
27,31
35,32
26,64
19,13
31,30
30,61
27,76
29,95
25,97
26,56
23,34
25,02
18,79
28,44
24,54
22,18
30,96
31,18
24,32
24,68
25,11
21,94
26,01
22,28
28,74
25,98
30,87
27,44

12,03
12,12
13,35
13,32
11,60
10,87
12,36
13,72
12,34
13,58

9,97
10,28

9,58
10,31

8,48
11,41
10,43

6,39
14,77
12,36
11,11

8,23
12,85
10,30
11,18
10,44
13,26
12,99
13,15
10,50

14,87
8,08
8,62
8,44
7,00

14,78
8,35
6,33

10,54
9,81

10,99

10,88

12,16

11,51

14,43
8,59
8,28

19,92
5,91
9,48

11,71
7,91

12,94

13,28

12,65

14,71
8,84
9,97
8,79
9,02

14,87
18,86
16,63
13,65
17,11
14,35
17,01
11,35
12,34
12,01
16,05
16,11
14,86
17,59
15,35
16,72
17,18
18,42
13,89
18,25
15,92
15,82
15,07
23,00
16,75
19,89
15,68
10,88
14,90
18,42
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9,49
6,85
5,75
6,12
6,77
11,96
4,49
8,18
7,46
8,01
7,78
11,18
11,30
9,67
10,88
6,72
7,98
7,89
3,72
6,61
4,30
4,75
8,87
7,80
9,03
8,93
7,05
9,06
7,38
7,00

4,26
1,79
6,17
10,91
1,34
9,09
8,49
2,33
4,17
17,87
4,55
12,31
1,65
5,91
14,18
9,35
3,57
4,08
2,36
5,51
3,77
6,00
3,30
10,88
1,66
7,01
3,36
2,78
3,15
19,00

4,26
0,00
1,23
0,00
0,00
0,00
0,94
2,33
417
0,00
0,30
2,24
5,79
3,18
7,46
0,93
0,00
2,04
0,00
0,00
0,00
4,00
0,00
0,84
1,19
2,61
0,67
0,00
0,90
0,00

31,91
19,05
12,35
17,58
16,78
12,12
20,75

6,98
12,50
20,77
17,27
12,69

9,09
12,73
13,43
15,89
10,71

8,16
14,96
11,02
16,98
18,00
24,32
20,92
10,45
13,23
17,45

8,33
13,06
10,00

27,66
11,90
23,46
10,91
30,20
50,00
26,42
53,49
18,75
26,57
29,70
16,79
26,45
23,18
23,13
26,17
14,29
36,73
37,01
29,92
22,64
22,00
11,71
21,76
48,69
35,47
44,97
50,00
38,74
26,00

31,91
60,71
51,85
53,94
36,91
22,73
3491
32,56
58,33
45,41
38,79
59,70
51,24
46,36
52,24
45,79
60,71
38,78
33,07
44,88
45,28
50,00
50,75
45,19
24,70
31,46
26,85
36,11
34,68
54,00

6,38
1,19
6,17
0,61
4,03
4,555
4,72
2,33
6,25
0,48
0,91
3,36
0,33
0,00
0,00
5,61
3,57
0,00
3,94
0,79
5,66
8,00
2,70
3,35
0,48
2,20
2,01
0,00
0,90
5,00

12,77
17,36
14,81
6,67
10,07
6,06
7,55
13,95
10,42
6,76
12,42
12,31
4,13
9,55
13,43
13,08
10,71
10,20
3,15
20,47
11,32
20,00
17,72
12,13
9,50
11,62
14,09
8,33
7,66
12,00

0,00
7,41
1,54
2,48
0,00
0,00
0,00
1,92
8,33
1,71
0,49
1,75
0,00
0,00
2,70
0,00
0,00
0,00
1,48
4,65
2,70
3,85
4,93
3,74
1,07
2,29
2,38
0,00
0,51
0,00

7,89
0,93
0,00
0,00
0,00
4,00
1,30
0,00
4,17
0,43
2,44
2,34
2,56
0,78
4,05
1,37
0,00
0,00
0,74
0,00
2,70
0,00
0,35
0,00
1,42
0,76
2,38
0,00
0,51
1,75



C_01.txt
C_02.txt
C_03.txt
C_04.txt
C_05.txt
C_06.txt
C_07.txt
C_08.txt
C_09.txt
C_10.txt
C_11.txt
C_12.txt
C_13.txt
C_14.txt
C_15.txt
C_16.txt
C_17.txt
C_18.txt
C_19.txt
C_20.txt
C_21.txt
C_22.txt
C_23.txt
C_24.txt
C_25.txt
C_26.txt
C_27.txt
C_28.txt
C_29.txt
C_30.txt

0,5800
0,6264
0,6002
0,6772
0,7731
0,6284
0,7128
0,5694
0,6224
0,6095
0,6094
0,6889
0,6647
0,8175
0,7500
0,7412
0,6404
0,6809
0,7710
0,6740
0,6725
0,7353
0,6972
0,6797
0,5828
0,7087
0,7594
0,6996
0,6082
0,6914

6,0365
5,3887
5,8479
5,1515
5,1556
5,8393
5,4124
5,3453
5,4119
5,4341
5,8014
5,3259
5,1985
4,5262
5,0025
4,7310
5,5137
5,4339
4,9829
5,3058
5,7016
5,2096
5,6608
5,4638
4,8917
5,2195
4,9437
5,5786
5,6955
5,2328

5,08
5,59
5,50
5,20
5,58
5,54
5,38
5,70
5,34
5,11
5,52
5,34
5,46
5,86
5,53
5,91
5,00
5,50
5,50
5,59
5,38
5,12
5,57
5,45
5,04
5,50
5,11
5,35
5,19
5,09

19,23
25,24
19,31
18,95
24,50
16,98
13,31
26,86
16,36
16,33
22,82
20,24
21,05
13,55
14,33
19,80
15,09
22,73
19,23
24,76
12,02
16,64
18,00
17,53
18,75
15,77
13,00
19,39
20,19
21,21

2,17
0,89
1,58
1,58
1,15
0,26
1,54
1,01
0,21
0,19
1,97
1,11
0,29
0,00
0,00
1,18
3,37
0,95
3,74
0,27
0,70
0,33
0,55
2,76
1,32
0,60
0,00
0,21
0,29
3,56

19,49
18,57
19,20
14,87
13,08
17,37
22,31
13,48
12,03
20,19
16,12
17,50
17,65
16,67
13,16
15,88
24,34
17,26
17,29
15,07
23,64
19,61
17,80
19,35
24,17
22,52
20,75
14,81
26,95
19,58

25,05
33,78
32,32
29,43
40,00
27,71
25,64
33,20
37,34
21,52
33,42
28,06
29,12
35,71
33,33
33,53
21,91
29,79
35,51
35,34
25,74
27,12
23,30
32,95
25,50
28,23
27,36
27,68
23,27
22,85

8,19
13,20
8,87
12,66
10,38
11,11
8,97
12,68
8,92
6,67
14,55
10,56
12,06
7,14
8,77
18,82
8,24
10,64
13,08
11,51
11,03
8,50
13,76
11,29
4,30
12,61
8,49
11,80
8,84
6,82

10,92
7,16
10,94
7,28
3,85
7,79
13,08
4,63
4,98
16,57
6,82
9,44
8,82
6,35
6,58
8,24
10,86
9,69
4,67
6,58
10,51
11,44
9,54
3,69
11,26
7,81
11,79
8,58
13,84
10,09

17,80
14,99
15,55
13,61
14,23
16,22
20,26
15,90
15,15
23,62
16,78
19,44
16,47
19,05
18,42
14,71
20,04
18,68
14,49
14,52
16,29
20,26
15,23
17,97
21,85
17,72
22,17
21,46
20,62
18,10

6,50
6,04
6,44
3,48
3,85
5,49
7,18
7,24
8,09
8,38
5,77
6,39
4,71
6,35
3,07
4,12
6,74
4,96
7,01
4,38
8,41
11,76
11,38
7,60
8,61
7,51
11,32
8,15
9,28
5,04

5,82
4,48
10,16
2,33
0,00
20,47
16,46
1,27
0,00
17,74
0,78
7,14
7,14
4,17
0,00
0,00
3,74
11,39
16,13
3,77
8,60
12,90
3,61
5,13
6,06
3,39
2,13
11,00
5,00
13,11

0,53
0,00
0,78
2,33
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
1,61
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
2,80
0,00
0,00
0,00
9,68
0,00
2,41
0,00
1,52
5,08
6,38
0,00
3,57
0,00
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10,05
11,94
16,41
13,95
27,03
10,24

8,36
22,78
32,88

8,87
19,53
14,29

5,36
16,67
19,05
20,00
12,15
15,19
22,58

9,43

7,53
17,74
13,25
19,23
24,24
10,17
12,77
21,00
10,71
11,48

37,57
43,28
34,38
44,19
18,92
37,80
59,49
41,77
13,70
44,35
17,97
31,43
41,07
50,00
38,10
20,00
45,79
25,32
29,03
50,94
49,46
16,13
27,71
37,18
25,76
23,73
34,04
22,00
18,57
47,54

46,03
32,84
41,41
34,38
37,84
42,52
25,32
30,38
31,51
41,13
46,09
38,57
42,86
20,83
11,90
56,00
32,71
46,34
45,16
33,96
36,56
59,68
46,99
25,64
36,36
61,02
48,94
45,00
59,29
29,51

1,59
1,49
3,91
4,65
5,41
0,79
0,00
0,00

17,81
0,00
7,81
4,29
1,79
8,33

14,29
4,00
0,00
1,27
3,23
0,00
1,08
4,84
1,20
5,13

10,61
1,69
0,00
0,00
0,00
3,28

16,93
7,46
10,94
4,65
2,70
15,75
12,66
7,59
5,48
10,48
7,81
8,57
7,14
4,17
4,76
4,00
4,67
12,66
3,23
13,21
12,90
14,52
10,84
12,82
24,24
6,78
6,38
6,00
7,14
3,28

1,15
1,69
1,37
2,50
3,70
0,00
0,00
0,00
0,00
2,86
1,80
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
4,76
0,00
0,00
9,33
4,08
0,00
0,00
0,00
3,64
3,33
0,00

0,00
0,00
0,00
0,00
3,70
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
1,80
0,00
0,00
0,00
0,00
3,13
2,27
4,44
0,00
0,00
0,00
7,69
2,67
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
5,00
0,00



D_01.txt
D_02.txt
D_03.txt
D_04.txt
D_05.txt
D_06.txt
D_07.txt
D_08.txt
D_09.txt
D_10.txt
D_11.txt
D_12.txt
D_13.txt
D_14.txt
D_15.txt
D_16.txt
D_17.txt
D_18.txt
D_19.txt
D_20.txt
D_21.txt
D_22.txt
D_23.txt
D_24.txt
D_25.txt
D_26.txt
D_27.txt
D_28.txt
D_29.txt
D_30.txt

0,7122
0,5972
0,7475
0,6748
0,6708
0,6692
0,7523
0,6714
0,6851
0,7755
0,6895
0,6946
0,7309
0,6840
0,7075
0,6934
0,5948
0,7654
0,6289
0,6801
0,6114
0,7076
0,6895
0,6883
0,7521
0,7143
0,6000
0,7183
0,5670
0,6941

5,1148
5,5349
5,2804
5,2550
4,8607
5,5971
4,9611
5,3935
5,1649
4,6178
5,2556
5,1811
5,0095
5,7977
5,2181
5,3343
5,2712
5,0968
5,5122
5,4217
5,1661
5,1690
5,5521
4,8712
5,4242
5,1916
5,0947
5,4426
5,3641
4,858

5,59
5,28
5,88
5,41
5,30
5,89
5,74
5,28
5,60
5,44
5,61
5,35
5,33
5,45
5,49
5,75
5,52
5,56
4,81
5,12
5,24
5,03
5,45
5,61
5,80
5,47
5,44
5,79
5,21
5,81

17,28
15,09
18,74
15,00
12,61
20,97
17,71
19,72
17,14
12,36
22,11
19,17
18,38
18,12
20,33
19,90
14,47
15,50
17,41
17,39
28,13
16,27
34,25
25,70
18,57
16,50
17,00
22,32
21,48
16,27

0,00
0,18
0,00
0,00
0,00
1,16
0,46
3,31
0,65
0,00
1,42
1,34
0,00
1,42
0,63
0,00
0,47
0,41
0,00
0,95
2,17
0,00
1,28
3,03
1,38
0,00
0,29
0,78
0,78
1,83

11,87
15,02
16,07
13,82
19,34
17,02
13,76
16,08
16,23
17,01
13,39
15,10
16,47
17,22
15,09
14,64
16,59
14,81
17,25
14,22
13,04
18,94
16,06
11,26
17,91
12,24
13,33

9,82
20,58
11,42

30,94
33,75
33,11
37,13
32,10
29,40
35,78
33,33
30,19
34,01
35,90
28,19
29,72
27,17
26,10
32,87
29,38
29,22
21,08
31,52
32,07
34,22
24,63
32,90
30,03
36,05
28,70
35,40
25,63
33,33
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15,11
11,66
12,79
8,94
11,52
13,35
11,01
9,22
8,12
6,30
11,68
10,07
8,03
8,06
10,69
16,02
11,61
11,93
6,97
9,24
8,70
9,63
13,70
16,45
17,63
10,88
9,28
19,38
8,93
16,44

8,63
5,48
3,93
5,42
9,47
7,35
4,13
8,04
10,39
7,48
8,55
10,74
10,44
9,95
7,23
8,29
11,61
7,82
13,76
8,06
7,88
7,64
11,56
5,19
7,99
5,10
8,70
5,94
12,04
4,11

15,11
16,43
13,11
14,36
16,05
15,67
13,76
13,95
19,16
16,33
13,96
16,78
20,08
14,53
16,98
15,19
14,45
12,76
18,47
14,69
16,30
20,27
15,20
13,85
17,36
16,33
15,36
12,66
18,64
13,24
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6,12
7,24
4,26
10,84
8,23
3,68
4,59
6,15
5,52
8,16
4,27
6,71
8,03
6,95
4,40
4,14
4,74
6,17
9,06
8,77
6,52
5,32
8,35
3,03
4,13
8,50
6,09
2,84
5,83
3,20

0,00
3,23
5,00
5,66
0,00
4,94
0,00
5,08
0,00
0,00
0,00
6,00
2,00
9,78
3,70
3,64
11,48
3,23
11,32
1,61
3,33
6,56
11,27
0,00
7,94
0,00
1,89
0,00
8,33
0,00

0,00
0,00
0,00
0,00
7,69
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
1,82
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
3,17
0,00
0,00
0,00
1,04
0,00

14,29
11,83

7,50

5,66

5,13
12,35
13,33
13,56
16,95

4,17
12,24
12,00
30,00
15,22
12,96
14,55

6,56

6,45
11,32

8,06
15,00
24,59
19,72
21,88
20,63
18,75
13,21
24,49
13,54
10,34

47,62
64,52
75,00
35,85
56,41
32,10
53,33
38,98
33,90
87,50
69,39
40,00
14,00
47,83
51,85
40,00
62,30
54,84
52,83
53,23
43,33
26,23
38,03
34,38
20,63
27,08
30,19
24,49
34,38
51,72

33,33
11,83

7,50
33,96
33,33
40,74
26,67
38,98
37,29

0,00

6,12
38,00
38,00
30,43
24,07
32,73
24,59
32,26
30,19
25,81
20,00
32,79
28,17
37,50
47,62
37,50
39,62
46,94
41,67
10,34

0,00
1,08
0,00
5,66
0,00
6,17
3,33
5,08
6,78
0,00
4,08
2,00
8,00
2,17
3,70
5,45
1,64
0,00
0,94
1,61
5,00
8,20
5,63
0,00
3,17
2,08
5,66
0,00
4,17
6,90

9,52
6,45
10,00
7,55
5,13
7,41
0,00
8,47
5,08
4,17
2,04
2,00
8,00
9,78
1,85
5,45
1,64
29,03
7,55
11,29
11,67
3,28
14,08
0,00
7,94
2,08
22,64
2,04
15,63
3,45

7,14
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
2,56
8,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
1,72
0,00
0,00
0,00
5,13
0,00
10,34
0,00
0,00
4,69
9,38
0,00
0,00
0,00
0,00

0,00
0,00
0,00
3,03
0,00
1,45
0,00
0,00
0,00
0,00
4,88
0,00
0,00
0,00
2,94
0,00
0,00
0,00
5,00
7,69
0,00
0,00
0,00
0,00
1,56
0,00
0,00
0,00
0,00
2,78



E_Ol.txt
E_02.txt
E_03.txt
E_O4.txt
E_05.txt
E_06.txt
E_07.txt
E_08.txt
E_09.txt
E_10.txt
E_11.txt
E_12.txt
E_13.txt
E_14.txt
E_15.txt
E_16.txt
E_17.txt
E_18.txt
E_19.txt
E_20.txt
E_21.txt
E_22.txt
E_23.txt
E_24.txt
E_25.txt
E_26.txt
E_27.txt
E_28.txt
E_29.txt
E_30.txt

0,6547
0,7138
0,6096
0,7303
0,6910
0,7433
0,6075
0,6235
0,6140
0,7647
0,6573
0,6940
0,8000
0,6898
0,6689
0,6231
0,7461
0,6961
0,6659
0,7292
0,6334
0,7273
0,6225
0,6198
0,7097
0,7391
0,6402
0,6361
0,6806
0,6420

4,9585
5,2217
5,0977
4,6030
5,1406
5,3514
5,8455
5,7635
5,4219
5,0268
5,5162
5,5945
4,6843
5,3837
5,0703
5,1081
4,8244
5,4022
5,4175
5,5544
5,4941
5,5596
5,2464
5,4755
4,3664
5,1578
5,4274
5,2493
5,3086
5,7926

5,19
5,56
5,49
5,90
5,40
5,52
5,44
5,23
5,31
5,36
5,10
4,83
5,87
5,16
5,11
5,17
5,75
5,41
5,23
5,58
5,47
5,56
5,09
4,99
5,37
5,71
5,48
5,25
5,41
5,44

20,65
17,09
17,92
26,00
25,07
19,55
21,11
20,93
17,97
16,50
23,32
15,49
13,77
13,83
17,30
20,79
15,14
16,79
18,21
14,66
16,30
17,41
19,79
19,81
18,36
20,13
21,52
17,72
17,07
21,76

1,08
0,31
0,00
3,29
1,33
1,79
0,50
1,07
0,21
0,45
0,00
0,60
0,00
0,25
0,67
0,30
1,04
0,74
1,36
0,24
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,36
1,63
2,43
3,93
0,87

24,10
20,92
19,66
17,11
15,95
16,72
16,60
19,49
16,84
18,55
17,54
20,00
19,33
20,10
16,05
16,62

9,84
18,63
20,00
21,85
14,97
14,77
15,93
20,53
18,43
14,49
17,68
17,25
19,63
20,29

37,77
32,62
30,90
26,97
33,55
35,22
32,45
42,06
32,24
40,72
31,25
28,20
35,33
30,02
29,77
32,94
30,05
33,33
22,73
32,54
33,01
40,00
31,86
27,38
27,65
31,16
27,24
31,54
29,58
32,46

Obrdzek 26: Vyrez vysledné tabulky pro Novinky.cz

8,27
8,62
6,74
11,84
14,29
10,45
9,06
11,08
11,29
12,22
9,88
5,80
11,33
11,41
7,02
7,12
17,10
10,54
8,18
11,64
13,63
10,68
8,33
7,41
10,14
13,77
7,93
7,28
7,33
14,20

7,19
10,15
9,55
5,92
6,64
6,57
12,45
7,21
7,19
5,43
13,10
13,60
4,67
10,67
9,03
6,53
4,66
10,29
12,50
6,41
5,95
5,45
10,05
9,13
9,68
435
7,93
8,09
8,90
6,38

17,63
18,15
20,22
19,08
18,94
12,54
15,85
13,75
18,48
14,93
15,73
20,40
18,67
17,12
18,06
16,91
12,95
17,65
19,77
20,67
16,89
15,68
18,14
18,63
18,43
14,49
17,07
21,29
19,11
14,35
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2,16
3,08
4,78
2,63
3,99
5,67
6,16
3,87
5,75
9,05
7,86
7,20
5,33
7,69
4,68
7,42
4,15
6,13
7,50
5,70
6,91
4,09
7,11

11,60
5,99
7,25
6,30
4,58
8,38
6,67

6,12
6,78
6,94
3,45
3,51
2,38
13,49
8,74
14,44
0,00
8,97
11,76
0,00
5,80
7,41
5,26
0,00
4,17
6,90
3,45
4,55
4,35
4,05
1,02
10,00
7,50
2,38
1,27
8,22
10,10

0,00
0,00
0,00
0,00
1,75
0,00
0,79
0,00
0,00
0,00
1,28
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
2,30
0,00
1,14
1,45
0,00
0,00
0,00
2,50
0,00
0,00
1,37
0,00

8,16

6,78
11,11
17,24
21,05

7,14
12,70

9,71
15,56
24,24
10,26
19,61

7,14

8,70
11,11
15,79
12,00
13,89
18,39
16,09

9,09
10,14
27,03
17,35
17,50

2,50
16,67
13,92
13,70

5,05

36,73
54,24
56,94
55,17
19,30
54,76
21,43
61,17
28,89
45,45
38,46
45,10
85,71
47,83
42,59
28,07
48,00
40,28
36,78
36,78
44,32
21,74
24,32
31,63
27,50
52,50
41,67
34,18
34,25
35,35

44,90
33,90
29,17
17,24
36,84
21,43
60,32
23,30
36,67
24,24
48,72
30,39

0,00
34,78
33,33
43,36
20,00
36,11
42,53
24,14
38,64
60,87
33,78
42,86
45,00
30,00
29,76
24,05
4521
53,54

2,04
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,79
0,00
7,78
0,00
0,00
1,96
0,00
2,90
1,85
1,75
0,00
2,78
0,00

10,34
2,27
1,45
4,05
0,00
2,50
0,00
3,57
3,80
0,00
0,00

8,16
13,56
6,94
0,00
3,51
0,00
7,14
9,71
12,22
6,06
17,95
4,90
7,14
4,35
18,52
7,02
0,00
8,33
17,24
3,45
10,23
7,25
14,36
8,16
5,00
2,50
9,52
6,33
13,70
5,05

4,35
3,57
8,33
0,00
9,30
0,00
13,39
0,00
1,82
3,70
0,00
3,45
0,00
6,52
4,76
0,00
0,00
4,65
2,78
0,00
4,23
0,00
8,82
12,82
0,00
2,63
7,69
3,70
0,00
1,02

0,00
7,14
4,17
0,00
0,00
2,86
1,39
2,41
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
2,17
0,00
4,17
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
4,26
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
14,81
3,57
2,04



F_01.txt
F_02.txt
F_03.txt
F_04.txt
F_05.txt
F_06.txt
F_07.txt
F_08.txt
F_09.txt
F_10.txt
F_11.txt
F_12.txt
F_13.txt
F_14.txt
F_15.txt
F_16.txt
F_17.txt
F_18.txt
F_19.txt
F_20.txt
F_21.txt
F_22.txt
F_23.txt
F_24.txt
F_25.txt
F_26.txt
F_27.txt
F_28.txt
F_29.txt
F_30.txt

0,6220
0,5564
0,7122
0,6866
0,6768
0,6140
0,5930
0,6221
0,6556
0,5964
0,6101
0,6215
0,6936
0,5655
0,6907
0,6401
0,6463
0,6509
0,5609
0,6079
0,6819
0,5513
0,5961
0,6102
0,5861
0,6449
0,6435
0,6198
0,6275
0,6570

5,8125
5,8351
5,0986
5,2986
5,3438
6,1516
5,3402
5,5647
5,3599
5,1490
5,1361
5,1654
5,1684
5,9383
5,3391
5,1610
4,7646
5,2579
5,3714
5,3615
5,3723
5,8407
5,6072
5,4756
5,8582
5,3596
5,2714
5,3142
5,4953
5,5127

5,35
5,29
5,85
5,51
5,39
5,44
4,92
5,47
6,22
5,16
5,47
5,18
5,66
5,59
5,59
5,86
5,19
5,53
4,87
5,31
5,28
5,39
5,48
5,69
5,26
5,35
5,95
5,12
5,12
5,52

16,96
16,21
16,42
19,14
18,68
19,01
15,74
25,48
20,50
21,29
18,87
21,89
19,22
16,93
18,61
18,05
17,40
18,24
17,97
21,40
20,95
16,42
18,20
17,58
17,17
18,92
18,38
12,15
17,18
16,88

0,00
1,63
0,00
1,36
1,78
0,84
0,00
1,27
0,00
0,00
0,00
0,56
0,67
1,02
1,33
0,29
0,00
0,26
0,00
1,76
0,25
1,23
0,16
1,63
0,35
0,24
0,00
0,00
0,81
0,62

15,75
18,11
15,13
14,17
17,30
16,21
12,68
14,10
15,56
13,45
13,00
15,25
17,51
17,36
14,13
11,80
15,72
17,59
14,89
16,52
17,30
18,64
18,88
18,78
17,57
17,87
13,40
13,82
17,81
15,38

34,78
26,57
34,32
28,88
29,01
30,99
41,92
37,61
36,22
42,64
36,60
37,85
30,64
27,61
31,47
42,18
31,00
30,45
44,10
34,58
42,49
25,56
29,72
40,82
34,67
35,75
36,12
40,78
36,03
30,35
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11,68
10,41
10,70
14,17
7,63
11,95
9,82
12,30
17,35
10,41
10,61
7,63
10,77
12,59
8,80
11,50
9,17
9,71
10,06
7,71
8,65
7,25
7,39
9,39
10,26
10,14
12,44
8,99
10,73
12,47

8,14
8,46
4,80
4,90
4,83
8,52
5,73
6,87
5,87
4,82
6,63
6,78
7,07
8,12
5,60
4,72
7,86
7,87
4,64
6,83
5,34
10,94
10,34
6,12
6,96
6,04
5,74
5,99
5,06
7,69

13,91
15,73
13,65
15,80
19,59
14,29
12,07
14,29
13,52

9,64
15,92
18,64
16,50
19,80
14,13
12,98
16,59
21,00
12,38
18,06
14,25
19,98
19,87
13,27
15,21
18,84
15,55
16,59
14,17
16,01
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5,51
5,64
5,17
3,81
433
4,76
6,95
5,24
5,10
5,84
4,51
8,19
8,08
5,89
3,47
5,31
4,80
7,87
6,38
4,85
6,11
10,38
8,21
3,67
8,02
6,52
5,02
5,76
7,29
6,65

0,94
7,59
0,00
3,45
6,49
4,68
0,00
1,27
5,66
0,00
0,00
7,58
10,20
11,79
9,43
2,27
2,63
7,50
0,00
4,88
1,79
20,67
9,92
4,62
5,43
1,28
0,00
0,00
11,43
3,90

0,94
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
4,08
1,03
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
7,14
0,00
0,00
0,00
0,78
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00

9,43
13,79

8,11
20,69
12,99
12,87
11,86
17,72
11,32

7,89
15,00
21,21
10,20
13,33
11,32
15,91
10,53
16,25

0,00
12,20
26,79
20,67
11,57

9,23
11,63
24,36
12,31
13,89

5,71

9,09

52,83
47,59
72,97
46,55
33,77
56,73
37,29
26,58
52,83
47,37
46,67
34,85
51,02
25,13
49,06
56,82
68,42
36,25
48,44
35,37
23,21
19,55
21,49
60,00
37,98
16,67
50,77
55,56
32,86
38,96

33,02
28,97
13,51
24,14
36,36
21,05
42,37
44,30
24,53
39,47
26,67
25,76
34,69
42,05
32,08
22,73
10,53
28,75
43,75
35,37
33,93
45,25
55,37
27,69
38,76
29,49
33,85
23,61
51,43
40,26

0,00
3,45
0,00
0,00
1,30
1,17
3,39
2,53
0,00
5,26
1,67
6,06
2,04
4,10
1,89
2,27
0,00
6,25
0,00
2,44
14,29
7,82
1,65
0,00
2,33
12,82
0,00
0,00
1,43
2,60

14,15
11,03
2,70
8,62
6,49
9,36
1,69
13,92
7,55
2,63
6,67
16,67
10,20
7,69
1,89
11,36
10,53
5,00
3,13
10,98
7,14
17,32
11,57
9,23
1,55
12,82
10,77
8,33
1,43
6,49

0,00
0,00
0,00
3,85
3,33
0,00
2,08
10,29
1,47
2,44
0,00
3,70
3,13
0,00
0,00
0,00
0,00
5,41
7,69
2,86
0,00
4,62
0,00
0,00
2,30
9,52
1,92
2,56
7,55
0,00

0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
4,17
1,47
0,00
4,88
0,00
0,00
0,00
1,61
6,06
0,00
0,00
0,00
1,92
2,86
0,00
3,08
8,89
0,00
0,00
0,00
11,54
10,26
5,66
1,67



G_O1.txt
G_02.txt
G_03.txt
G_04.txt
G_05.txt
G_06.txt
G_07.txt
G_08.txt
G_09.txt
G_10.txt
G_11.txt
G_12.txt
G_13.txt
G_14.txt
G_15.txt
G_16.txt
G_17.txt
G_18.txt
G_19.txt
G_20.txt
G_21.txt
G_22.txt
G_23.txt
G_24.txt
G_25.txt
G_26.txt
G_27.txt
G_28.txt
G_29.txt
G_30.txt

0,5690
0,6476
0,6042
0,5993
0,7167
0,6596
0,6889
0,7282
0,6903
0,6747
0,6952
0,6732
0,7410
0,6273
0,7127
0,6534
0,6389
0,4032
0,6802
0,7259
0,7333
0,6448
0,5882
0,6171
0,5649
0,6389
0,7305
0,7397
0,6899
0,5321

5,9744
5,2308
5,5562
5,5528
5,3337
5,1531
5,4576
4,8611
5,5351
5,1034
5,4347
5,5142
5,5112
5,4818
5,0903
5,2096
5,4962
5,1867
5,2433
5,3245
5,1307
5,5135
5,2883
5,3597
5,7692
5,8566
5,4226
5,0495
5,2472
5,7746

5,32
5,50
5,31
5,92
5,69
5,46
5,57
5,34
5,70
5,41
5,62
5,56
5,52
5,14
5,63
5,55
5,28
5,49
5,63
5,75
5,66
5,65
5,25
4,95
5,02
5,53
5,81
5,78
5,22
5,04

17,09
20,15
17,25
16,00
18,41
19,42
17,34
19,75
15,62
14,91
18,20
21,20
15,00
14,26
16,63
20,33
16,88
18,89
20,65
18,81
16,15
19,61
18,29
16,79
16,88
16,42
18,42
17,13
24,38
16,85

0,20
2,01
1,56
0,52
1,42
0,61
1,38
0,49
0,22
0,00
2,77
0,22
0,00
0,19
0,00
0,26
0,43
0,00
2,62
1,75
0,00
0,19
2,40
1,53
0,12
0,00
1,62
0,00
1,16
0,11

20,89
16,33
19,79
14,11
14,16
12,16
15,44
12,62
16,37
16,78
14,61
16,67
18,21
22,85
14,91
12,70
15,38
14,96
18,60
14,58
17,41
16,41
11,55
21,01
18,36
18,65
17,52
14,05
15,36
20,73

30,83
42,98
27,43
41,46
37,96
42,86
25,35
28,16
37,83
36,64
36,02
31,14
31,79
26,78
31,64
42,59
37,61
33,98
29,07
35,57
34,44
34,17
37,04
23,41
31,70
23,54
25,88
39,67
26,09
25,64

9,94
10,89
7,64
10,80
12,75
7,60
11,29
13,59
9,96
11,99
13,10
9,43
13,08
10,67
10,18
11,90
10,68
7,39
14,24
12,83
7,41
9,27
10,46
7,00
9,01
13,49
14,02
11,98
9,28
8,12

8,62
6,30
10,76
6,10
6,23
5,47
8,53
5,83
4,42
4,79
4,553
5,26
8,21
9,93
7,64
3,44
5,77
7,57
6,10
7,58
10,00
7,53
5,45
12,47
9,71
10,85
7,82
6,20
12,17
10,15

17,55
14,04
19,27
13,94
15,58
12,77
19,82
14,56
16,15
17,12
15,37
17,54
18,21
22,66
16,36
10,85
13,89
21,48
14,53
10,79
18,52
17,76
11,76
20,57
17,43
17,20
20,75
14,05
17,97
24,04

8,72
3,15
5,73
5,57
3,68
1,82
5,99
7,77
6,64
7,19
3,27
6,14
8,46
5,81
6,18
7,14
8,97
5,46
6,69
2,04
5,56
6,37
7,19
7,44
6,43
8,60
3,23
4,55
435
8,65

9,33
6,12
0,90
0,00
0,00
2,38
12,79
10,00
9,59
2,00
3,28
0,00
5,63
5,79
2,22
4,38
6,15
9,84
14,00
2,70
2,00
6,52
0,00
14,89
2,68
9,23
12,99
2,94
11,29
9,33
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0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
4,11
0,00
1,64
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
1,64
0,00
0,00
2,00
0,00
0,00
0,00
0,00
1,54
0,00
0,00
1,61
0,00

13,87

6,12
12,61
11,25
23,64
19,05
26,74
13,33
15,07
20,00
22,95
16,25
16,90
12,40

8,89

4,88
15,38
22,95
10,00

2,70

6,00

9,78
16,67
11,70
13,42
18,46
18,18
11,76
12,90
15,56

34,10
53,06
45,95
27,50
30,91
38,10
24,42
43,33
39,73
32,00
31,15
27,50
33,30
20,66
62,22
53,66
26,15
38,52
38,00
67,57
62,00
46,74
51,85
36,17
30,20
27,69
31,17
73,53
38,71
35,11

47,98
30,61
38,74
45,00
32,73
38,10
37,21
30,00
35,62
30,00
37,70
40,00
42,25
53,72
17,78
31,71
49,23
22,95
38,00
29,73
14,00
31,52
29,63
46,31
46,98
46,15
29,87
11,76
41,94
28,39

0,00
6,12
0,90
5,00
3,64
4,76
8,14
3,33
2,74
14,00
3,28
6,25
2,82
6,61
4,44
2,44
3,08
3,28
4,00
0,00
0,00
0,00
1,85
0,00
3,36
1,54
3,90
2,94
3,23
8,89

7,51
6,12
13,51
8,75
9,09
4,76
5,81
3,33
6,85
8,00
6,56
11,25
5,63
1,65
13,33
4,88
9,23
7,38
6,00
5,41
12,00
8,70
3,70
10,64
6,71
7,69
3,90
8,82
3,23
8,39

4,08
0,00
2,27
4,84
2,22
0,00
0,00
0,00
4,44
0,00
0,00
2,33
0,00
5,26
7,14
4,44
0,00
9,52
0,00
0,00
0,00
0,00
417
0,00
5,19
0,98
1,92
0,00
0,00
5,26

0,00
0,00
0,00
1,61
2,22
0,00
2,04
0,00
0,00
2,86
0,00
2,33
0,00
1,75
0,00
4,44
4,00
0,00
0,00
4,55
0,00
2,08
2,08
3,13
2,60
2,94
0,00
0,00
3,13
1,32



H_01.txt
H_02.txt
H_03.txt
H_04.txt
H_05.txt
H_06.txt
H_07.txt
H_08.txt
H_09.txt
H_10.txt
H_11.txt
H_12.txt
H_13.txt
H_14.txt
H_15.txt
H_16.txt
H_17.txt
H_18.txt
H_19.txt
H_20.txt
H_21.txt
H_22.txt
H_23.txt
H_24.txt
H_25.txt
H_26.txt
H_27.txt
H_28.txt
H_29.txt
H_30.txt

0,6326
0,4808
0,5181
0,6887
0,6482
0,7012
0,6237
0,6434
0,6623
0,6072
0,7509
0,6173
0,6144
0,6229
0,6889
0,5577
0,6239
0,6105
0,6501
0,7312
0,6230
0,5826
0,5179
0,6590
0,6044
0,5723
0,5266
0,5654
0,5934
0,6002

5,7770
6,3809
6,3919
5,1926
5,5276
5,4878
5,6675
5,8270
5,1144
6,0005
5,2422
5,6230
5,6738
5,1347
5,5588
5,9940
5,6861
6,0163
5,1976
5,4800
5,5989
6,3147
6,2957
5,4020
5,6406
5,9497
6,3362
5,9575
6,1239
6,0554

5,66
5,28
5,49
5,27
5,22
5,40
5,43
5,69
5,60
5,62
5,41
5,25
5,30
5,48
5,94
5,34
5,34
5,62
5,44
5,53
5,23
5,67
5,28
5,35
5,74
5,37
5,29
5,41
5,49
5,54

17,91
18,64
19,20
18,63
16,51
18,11
17,60
16,78
18,53
20,64
14,65
15,76
17,13
21,00
23,57
17,53
17,22
20,69
18,24
18,08
19,94
18,87
20,94
17,43
19,92
17,72
20,31
21,55
21,48
21,10

0,55
0,37
0,32
0,31
0,40
1,20
1,00
1,26
0,65
0,96
0,00
0,83
1,25
0,29
0,63
0,49
0,31
1,92
2,62
0,75
0,52
1,32
0,53
1,83
0,31
0,10
0,64
0,93
1,34
0,95

16,30
16,35
15,55
11,32
14,23
21,20
17,22
16,50
14,29
18,79
17,89
19,30
20,22
14,00
11,90
15,95
19,88
14,19
11,66
17,59
18,32
15,83
16,13
19,68
14,49
18,65
16,15
16,07
14,30
16,51

32,18
36,89
40,46
38,36
30,63
25,54
31,61
28,95
39,94
28,24
31,58
33,94
28,84
37,43
33,61
39,04
31,65
36,82
37,32
34,92
29,67
32,22
36,95
29,06
34,74
32,52
37,62
38,32
37,30
33,97

11,60
10,37

9,51
11,32
12,85

8,19
14,55
13,43

9,74
16,45
12,28
12,15
10,97
12,00
12,73

8,61

9,63
12,59
14,29
11,81

8,73
12,64

9,62
11,90
13,24

8,20
10,13
12,71
11,35
11,83

9,25
6,76
5,20
6,29
8,10
11,57
7,69
7,41
3,25
8,28
8,07
8,49
8,31
5,71
5,64
421
7,34
5,44
4,96
7,79
10,47
7,22
5,04
9,84
9,81
10,25
4,98
4,67
4,47
5,73

15,61
14,57
15,55
12,26
16,80
20,00
16,05
17,20
11,36
17,62
18,95
18,97
19,28
14,29
12,94
17,81
20,34
15,80
13,99
14,82
17,80
15,69
13,96
20,82
14,64
16,21
13,43
14,58
13,85
14,50

8,15
6,85
6,04
6,60
8,70
5,78
6,69
5,03
4,22
5,10
9,12
5,32
3,76
3,43
3,55
7,05
7,19
4,70
7,87
5,53
5,76
5,07
6,45
5,72
421
8,98
6,66
5,42
3,93
4,01

1,77
1,88
2,36

10,26
3,53

10,84
8,33
2,44
2,86
1,81
0,00
7,89
8,94
0,00
0,00
2,20
9,77
0,68
0,00

11,86
2,94
5,31
1,26
6,59
4,26
6,02
1,29
2,56
0,00
7,89
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0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
1,81
7,41
0,38
0,00
0,00
0,00
0,00
0,75
0,00
0,00
0,00
1,96
0,00
0,00
1,10
0,00
0,60
0,00
0,00
0,65
0,00

17,70
15,99
16,22
23,08
22,35
16,87
19,79
14,63

5,71
12,05
31,48
18,42
17,89
16,00

9,68
28,57
16,54
12,84
16,67
11,86
12,75
13,27
17,65
14,29
24,47
12,65
20,26
14,10
12,26
15,13

30,97
29,78
33,11
33,33
28,24
31,33
40,63
48,78
68,57
36,14

1,85
14,91
32,52
36,00
70,97
24,18
32,33
45,95
35,42
37,29
55,38
41,59
32,77
26,37
17,02
41,57
34,05
35,90
51,61
42,76

4513
41,07
30,07
35,90
37,65
37,35
28,13
27,64
20,00
36,75
48,15
52,63
37,40
38,00

9,68
27,47
38,35
14,86
22,92
40,68
18,63
31,42
34,03
43,96
52,13
39,16
32,33
33,33
19,35
32,24

1,77
6,58
8,45
7,69
8,24
4,82
3,13
3,25
0,00
4,82

16,67
5,26
6,50
4,00
1,61

10,99
3,01
4,73
6,25
3,39
2,94
3,54
4,62
1,10
3,19
0,00
5,60
5,77
1,29
3,29

6,19
7,21
2,03
2,56
15,29
10,84
8,33
13,82
2,86
7,23
3,70
6,14
8,13
6,00
3,23
7,69
3,01
10,14
2,08
10,17
11,76
7,96
5,88
10,99
1,06
11,45
3,45
5,13
8,39
4,61

4,76
2,20
1,10
5,56
0,00
0,00
0,00
0,00
0,00
3,23
0,00
6,85
0,00
4,76
1,64
3,41
11,11
4,24
4,08
0,00
0,00
0,55
3,66
0,00
0,00
2,38
1,71
7,35
2,36
1,61

0,00
2,20
1,10
2,78
3,08
0,00
3,45
3,13
0,00
2,58
0,00
2,74
1,43
0,00
1,64
0,00
4,76
0,85
0,00
0,00
0,00
1,10
3,05
0,00
1,18
2,38
2,86
2,94
0,00
1,61



